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1. INTRODUCCION

El sistema financiero y, en particular las entidades crediticias, son actores preponderantes en las
sociedades humanas modernas puesto que una eficiente ejecucion de sus funciones permite el
financiamiento de actividades econdmicas diversas, la generacion de valor, la reduccion del riesgo bajo la

adecuada administracion y asignacion de los recursos puestos bajo su custodia, entre otros.

La evolucién constante de la sociedad requiere que los diferentes establecimientos crediticios y
otras integrantes del sistema sean capaces de desarrollar y generar nuevas ideas y alternativas que

permitan la adaptacion dinamica, gestion y satisfaccion de necesidades cada vez més complejas.

A partir de la Ley 45 de 1990 el sistema financiero colombiano ha evolucionado de una banca
especializada y divida por sectores a un modelo con mayor diversidad en los negocios que desarrolla,
llevando inclusive al establecimiento de grupos de entidades de diferentes industrias, ademas de la
bancaria, y con un alcance que va mas alla de las fronteras locales. En este sentido, se comienza a hablar
de conglomerados financieros (CF), como referencia a grupos de entidades que tienen controlantes

comunes y pueden estar interconectadas en el desarrollo de su operacion.

Los CF juegan un papel estratégico en el pais, siendo actores trasversales al desarrollo econémico
en la asignacion de recursos y la preservacion de la estabilidad del sistema financiero nacional, razon por
la cual se hace indispensable contar con una adecuada supervision, regulacion y control de los riesgos en
los que incurren en el ejercicio de sus actividades. De esta manera, la Ley 1870 de 2017 amplio el alcance
de la vigilancia ejercida por la Superintendencia Financiera de Colombia (SFC), cubriendo las entidades

no solo a nivel individual y consolidado, sino también a nivel de CF.
Breve historia de la banca colombiana

El comienzo del negocio crediticio y bancario colombiano podemos ubicarlo a mediados del siglo

XIX, cuando la Iglesia Catolica y algunos comerciantes fungian como prestamistas de la época. En este



momento del tiempo en Colombia no existian los billetes como los conocemos hoy en dia. El dinero
circulante se basaba en la creacion y acufiacion de monedas en diferentes metales tales como oro, plata,

niquel, cobre, entre otros.

La creacion del primer banco en Colombia se da en 1870 con el nacimiento del Banco de Bogota,
fundado con capital e iniciativas de algunos empresarios y hacendados del pais. La motivacion principal
para la creacion del banco obedecia al dinamismo que comenzaba a verse en el negocio exportador y al
desarrollo de la actividad econdémica. En afios subsiguientes, se puede registrar la creacion de casi 95
bancos comerciales en Colombia para 1923. Cabe mencionar que, para esta época, el negocio bancario se
desarrollaba en medio de la llamada “Banca Libre”. Cada banco era libre de emitir sus propios medios de

transaccion y pago, como billetes y monedas, asi como eran practicamente “autorregulados”.

Esta “banca libre” y la ausencia de regulacion hicieron que el sistema bancario naciente presentara
varios fallos y no se comportaba de manera realmente uniforme y bajo una estructura realmente eficiente.
Bajo el gobierno del presidente Ospina y la llamada Mision Kemmerer de 1921, se creo6 el Banco de la
Republica con el propdsito de centralizar y otorgar de forma exclusiva la funciéon de emitir los
instrumentos y la moneda local al banco central. Otras funciones importantes que asumio el Banco de la
Republica fue la de convertirse en prestamista de “dltima instancia” y la de administrar con eficiencia las
reservas internacionales de la nacion. Para la misma época y con el fin de adelantar funciones de
vigilancia, control y supervision de los establecimientos y del mismo sistema financiero nace la

Superintendencia Bancaria (hoy en dia la Superintendencia Financiera de Colombia).

La creacion de estas entidades coincidi6 con un periodo de crecimiento econdomico importante
basado en la exportacion del café y al acceso del pais a la financiacion externa por medio de la emision de
titulos de deuda del Gobierno (Ocampo, 2021). Sin embargo, la gran depresion de 1929 tuvo efectos
complejos para la economia colombiano y para el comportamiento del sistema financiero nacional. La
actividad econdmica cayo de manera abrupta, se restringié de manera considerable el acceso al crédito

externo, la valoracion de muchos activos tuvo una fuerte desvalorizacion y los patrimonios de las



entidades financieros fueron afectados de manera negativa. La devaluacion del peso colombiano llegd

niveles del 65%.

A mediados de los afios cincuenta se concibe la creacion de instituciones con caracter de apoyo y
provision de crédito de fomento de sectores de la economia. Entidades como el Banco Ganadero, Cafetero
y Popular se crearon para dinamizar y afianzar el desarrollo y crecimiento de estos sectores economicos en
particular. Posterior a esto, se crean las corporaciones de ahorro y vivienda en los afios 70. Entidades que
tenian como foco principal la captacion de recursos de ahorro en pro del desarrollo y construccion de la

vivienda en el pais bajo el sistema de pagos de la UPAC (unidad de poder adquisitivo constante).

El modelo de sistema financiero especializado en la financiacioén de diversos sectores llamado
“banca especializada” fue desapareciendo paulatinamente puesto que restringia la capacidad de
diversificacion y manejo de riesgo de las entidades en si mismas. Para los afios 90 y con la Ley 45 de 1990

se dio paso al concepto de una banca “universal”.

Este nuevo concepto de negocio financiero gestd las bases para el desarrollo y conformacion de
holdings y conglomerados financieros (CF) que serian capaces de desarrollar sus actividades en todos los

sectores y segmentos de la economia mediante las diversas entidades que los conforman.



1.1 Planteamiento del problema

La Ley 1870 de 2017" trajo consigo la necesidad de fortalecer los sistemas de administracion de riesgos de
las entidades vigiladas, considerando no solo la gestion de las entidades a nivel individual, sino de los
grupos financieros completos, a fin mitigar la probabilidad de incurrir en pérdidas por cuenta de la
concentracion excesiva en contrapartes riesgosas de manera simultanea en varias entidades del CF o
inclusive, presentar a nivel individual situaciones con alto potencial de impacto en pérdidas que puedan

llegar a transmitirse a otras entidades del CF.

Por su parte, el Decreto 1486 de 2018, encarga a los Holding Financieros (locales) la definicion
de politicas que permitan tener una adecuada identificacion de las operaciones en las diferentes entidades
del grupo y los riesgos materiales asociados, asi como los mecanismos de gestion correspondientes,
cuestion que advierte la necesidad de ampliar el espectro de los marcos de gestion de riesgos de lo

individual a lo grupal.

La complejidad estructural de los CF varia en cada caso, dependiendo las lineas de control-
subordinacion, los vehiculos de inversion, entre otros; sin embargo, para efectos del presente proyecto se
hara hincapié en el riesgo de concentracion en el negocio crediticio. Lo anterior, teniendo en
consideracion que la exposicion por cartera de créditos representa la mayor porcion (sin tener en cuenta

los fondos administrados).

! Con la expedicién de la Ley de Conglomerados o Ley 1870 de 2017, por la cual se dictan normas para fortalecer la regulacion y supervision de los
Conglomerados Financieros - CF (...), la Superintendencia Financiera de Colombia - SFC qued6 facultada para ejercer la supervision comprensiva
y consolidada de los CF, ademas de las entidades que le componen. En la actualidad, han sido identificados trece CF, de los cuales siete tienen
holding local y seis en el exterior

2 El Decreto 1486 de 2018 es uno de los Decretos reglamentaros de la Ley de Conglomerados, mediante el cual se definen los criterios para
determinar la calidad de vinculados, limites de exposicion, concentracion de riesgos, entre otros.



2. PREGUNTA DE INVESTIGACION

(Cual es el nivel de riesgo de concentracion a 2021 de los tres conglomerados financieros mas grandes de
Colombia basado en las entidades financieras nacionales que los conforman y cuales son las variables mas

significativas que permitan el analisis y monitoreo constante de este riesgo?

3. HIPOTESIS

La medicion apropiada y oportuna del riesgo de concentracion de un conglomerado financiero (CF)
conduce a una mejor administracion y mitigacion de este. Esto contribuye directamente a la estabilidad
financiera no solo del conglomerado en si, sino también la del sistema financiero nacional. Para ello, se
debe contar con metodologias que incorporen consideraciones y procesos que permitan la mejor
aproximacion al momento de su medicion y calculo, asi como también desarrollar herramientas que

contribuyan a una adecuado monitoreo y control de este riesgo.

4. OBJETIVOS

4.1 Objetivo general

Estimar bajo una metodologia propia el nivel de riesgo de concentracion de los tres conglomerados
financieros mas grandes de Colombia basado en las entidades financieras nacionales que los conforman y

cudles son las variables mas significativas que permitan el analisis y monitoreo constante de este riesgo.

4.2 Objetivos especificos
e Determinar una metodologia propia para la medicion del nivel de riesgo de concentracion en los
conglomerados financieros colombianos basado en las entidades financieras nacionales que los

conforman.
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Estimar el nivel de riesgo de concentracion entre de los conglomerados financieros colombianos
basado en las entidades financieras nacionales que los conforman.

Construir sobre el aplicativo “Python” un script que permita el procesamiento masivo de bases
maestras de datos de actualizacion manual.

Desarrollar una herramienta de consulta interactiva de los resultados sobre el aplicativo “Power

Bi”



11

5. MARCO TEORICO

5.1 Definicion de conglomerados financieros y alcance en términos de supervision

En primer lugar, es necesario establecer a que se refiere el concepto de CF. Segun el reporte del Tripartite
Group of Bank, Securities and Insurance Regulators (1995) un CF es “cualquier grupo de compaiias bajo
control comun cuyas actividades exclusivas o predominantes consisten en prestar servicios significativos

en al menos dos sectores financieros diferentes" (pag. 2).

Al respecto, es necesario anotar que el grupo tripartito, se conformoé por el Comité de Supervision
Bancaria de Basilea, la Organizacion Internacional de Comisiones de Valores (IOSCO) y la Asociacion
Internacional de Supervisores de Seguros (IAIS), y fue el inicio de lo que mas adelante se llamaria el Joint
Forum, instancia que contribuye al desarrollo de esquemas de cooperacion para dar frente a los desafios en
términos de supervision derivados de los CF. En septiembre de 2012 se publico el documento Principles
for fhe Supervision of Financial Conglomerates, el cual define cinco principios para la supervision de los

CF:

- Facultades y autoridad de supervision, con referencia a “la necesidad de un marco juridico
claro que proporcione a los supervisores los poderes, la autoridad y los recursos necesarios
para realizar, con independencia y en coordinacion con otros supervisores, una supervision
integral a nivel de grupo”.

- Laresponsabilidad de supervision, haciendo hincapié en la importancia de identificar al
supervisor encargado de la supervision de un CF, teniendo en consideracion actividades de
coordinacidn con otros supervisores.

- Lanecesidad de verificar y garantizar las adecuadas estructuras de gobierno corporativo en los

CF.
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- Laevaluacion de la suficiencia de capital y liquidez en el CF considerando cada una de las
entidades que lo componen, asi como sus riesgos asociados.

- Laevaluacion de la gestion de riesgos del CF, partiendo de la necesidad de tener un marco
integral de gestion de riesgos, que incorpore las principales concentraciones y las

exposiciones intragrupo.

Por su parte, la existencia de CF en Colombia se evidencia en la regulacion emitida afios atras. En

este sentido, el articulo 79 del Decreto 4327 de 2005 anota lo siguiente:

(...) se entiende por conglomerados quienes se encuentren en las situaciones previstas en los
articulos 260 del Codigo de Comercio y el 28 de la Ley 222 de 1995 y las normas que los
modifiquen o adicionen, aquellos respecto de los cuales la SFC, en uso de sus atribuciones legales,

ordene la consolidacion de estados financieros, y los demds que determinen las normas pertinentes

(..).

Asi mismo, la SFC mediante Circular Externa No. 32 de 2013, en el aparte referente al capitulo VI
a “Reglas relativas a la Administracion de Riesgo de Liquidez” provee una definicion de CF y las partes

relacionadas bajo los siguientes conceptos:

(...) Es el conjunto de entidades vigiladas por la Superintendencia Financiera de Colombia y sus
filiales y subsidiarias en el exterior que ejerzan la actividad financiera, bursatil y/o aseguradora,

entre quienes existen vinculos de propiedad por tener un mismo beneficiario real controlante. (...)

(...) Son las personas naturales o juridicas, que tienen con todas o algunas de las entidades que
integran el Conglomerado Financiero, o con la entidad vigilada individual en caso de que ésta no
haga parte de un Conglomerado Financiero, vinculos de administracion, de propiedad directa e
indirecta igual o superior al 5% y las sociedades donde cualquiera de las personas enunciadas

anteriormente, tenga una participacion directa o indirecta igual o superior al 10%. (...)
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Cabe resaltar que frente a las anteriores definiciones se tenia un esquema de supervision que
llegaba a nivel individual y consolidado, es decir, llegaba hasta una entidad particular en su operaciéon
individual y de ser el caso hasta su consolidacion con otros negocios. De esta manera, se puede identificar
la notoria brecha frente a los estandares internacionales impartidos por el Comité de Basilea, y
particularmente el Joint Forum; no obstante, con la Ley 1870 de 2017 o Ley de Conglomerados se imparte
una nueva reglamentacion que amplia la comprension de la estructura de los CF, asi como el alcance de la

supervision de estos. En este sentido, bajo la Ley en mencién un CF es:

(...) un conjunto de entidades con un controlante comun que incluya dos o mas entidades nacionales
0 extranjeras que ejerzan una actividad propia de las entidades vigiladas por la SFC, siempre que al
menos una de ellas ejerza dichas actividades en Colombia. El conglomerado financiero esta

constituido por su controlante y las siguientes entidades subordinadas:

a) Entidades sujetas a la inspeccion y vigilancia de la Superintendencia Financiera de Colombia y
sus subordinadas financieras nacionales y/o en el exterior; b) Entidades en el exterior que ejerzan
una actividad propia de las entidades vigiladas por la Superintendencia Financiera de Colombia, y
sus subordinadas financieras nacionales y en el exterior; ¢) Las personas juridicas o vehiculos de
inversion a través de los cuales el holding financiero ejerce el control de las entidades a que se

refieren los literales a) y b) del presente articulo. (...)

En relacion con lo anterior el control comun se recoge en la figura del Holding Financiero, también
caracterizado en la Ley 1870 de 2017, e incorporado en el ambito de supervision de la SFC. Para dar un
mayor contexto, antes de la expedicion de la Ley de Conglomerados se hablaba de la supervision a nivel
individual y consolidada de Banco de Bogota, Banco Popular, Banco AV Villas, Banco de Occidente y
Corporacion Financiera Colombiana; ahora se incluye la supervision al Grupo Aval Acciones y Valores

como Holding Financiero.
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Las entidades que componen un CF estan en el ambito de supervision de la SFC, es decir, son
industrias vigiladas tales como establecimientos de crédito, entidades aseguradoras, sociedades fiduciarias,
sociedades comisionistas de bolsa y fondos de pensiones y cesantias. De esta manera, es necesario aclarar
que para los casos de grupos empresariales que incluyen empresas del sector financiero y del sector real,
el CF se constituye como un subgrupo que abarca solamente las entidades supervisadas. Lo anterior, no
quiere decir que no se contemplan las interconexiones con el sector real, sino que reciben la

categorizacion de operaciones con vinculados.

Con la Ley 1870 de 2017, se da un avance notorio frente a los principios del Joint Forum, teniendo
un marco normativo que se amplia con el Decreto 1486 de 2018, que establece los “criterios para
determinar la calidad de vinculados, limites de exposicion, concentracion de riesgos y conflictos de
interés de los conglomerados financieros (...) ", el Decreto 774 de 2018 y la Circular Externa 012 de
2019, que incorporan lo concerniente a los niveles adecuados de capital de los CF, y la Circular Externa
013 de 2019 incorpora el “Capitulo XXX: Marco de Gestion de Riesgos de los Conglomerados

Financieros”, a la Circular Basica Contable y Financiera.

De acuerdo con la pagina web de la SFC, se han identificado trece CF: Conglomerado Financiero
Sura — Bancolombia, Conglomerado Financiero Aval, Conglomerado Financiero Bolivar S.A.,
Conglomerado Financiero BBVA Colombia, Conglomerado Financiero Fundacion Social, Conglomerado
Financiero Coomeva, Conglomerado Financiero Scotiabank Colombia, Conglomerado Financiero Itati
Colombia, Conglomerado Financiero BNP Paribas Colombia, Conglomerado Financiero BTG Pactual
Colombia, Conglomerado Financiero GNB Sudameris Colombia, Conglomerado Financiero Credicorp
Capital Colombia y Conglomerado Financiero Skandia Colombia. Cabe resaltar que, de los CF
mencionados, solamente siete tienen Holding Financiero local y por ende el supervisor principal es la

SFC.
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5.2 Riesgos asociados a los Conglomerados Financieros

De acuerdo con lo establecido en el numeral “2.2. Gestion de riesgos”, del “Capitulo XXX: Marco
de Gestion de Riesgos de los Conglomerados Financieros™ de la Circular Basica Contable y Financiera
“El holding financiero debe gestionar los riesgos propios del conglomerado financiero, esto es: el riesgo
de contagio, concentracion y estratégico (...)”. Al respecto, es necesario mencionar que los anteriores son
producto de los riesgos que se tienen a nivel individual por cada una de las entidades que componen el CF
(riesgos de crédito, mercado, liquidez u operacional), que al agruparse revelan niveles de riesgo de
concentracion; y teniendo en cuenta las interconexiones de exposiciones intragrupo y con vinculados

pueden redundar en un alto riesgo de contagio para el CF.
Dicho lo anterior, el riesgo de concentracion se define asi:

Corresponde al riesgo de que una exposicion a una misma contraparte tenga la capacidad de:
(1) generar pérdidas que comprometan la estabilidad y solidez financiera del conglomerado
financiero o el normal desarrollo de sus negocios; o (ii) generar un cambio material en el perfil de
riesgo del conglomerado financiero. Para estos efectos se debe tener en cuenta la posible

concentracion en proveedores de servicios u otras contrapartes contractuales.

El riesgo de concentracion debe evaluarse al menos por lineas de negocios, ubicacion
geografica, sector economico y contrapartes. [gualmente debe considerar la existencia de
proveedores de servicios y centros de servicios compartidos y la eventual ocurrencia de desastres

naturales, entre otros aspectos. (CBCF, Capitulo XXX, pag. 2)

Teniendo en consideracion que para el caso colombiano la mayor participacion en términos de sus
activos esta en la cartera de créditos y las inversiones (sin contar los recursos bajo administracion, ya que
no hacen parte de la estructura financiera de sus administradores), se puede deducir una que las principales
fuentes provienen del riesgo de crédito y contraparte (emisor). Lo anterior es relevante dado que, al

momento de medir el riesgo no basta con determinar niveles de concentracion bajo métricas que permitan
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identificar los niveles de diversificacion o atomizacion de las contrapartes, sino que es necesario tener en
consideracion el riesgo asociado al negocio correspondiente. De manera ilustrativa, un CF puede tener
altos niveles de concentracion en su portafolio, pero al revisar la contraparte en la que esta concentrado se
encuentra con el gobierno como emisor de titulos de tesoreria (TES). Lo anterior no implica que no hay
ningln nivel de riesgo, sino que puede ser superior o inferior aspectos adicionales a los indicadores de

concentracion propiamente dichos.
5.3 Métricas para la medicion del riesgo de concentraciéon

En relacion con la medicion de la concentracion, se encuentran métricas desde las mas sencillas hasta
algunas con un mayor nivel de sofisticacion. Al respecto, para efectos del siguiente trabajo vale la pena

mencionar las siguientes:

Por un lado, la razon de concentracion se entiende como la suma de las participaciones mas
relevantes, en términos del aspecto que se esté evaluando. En este sentido, el indicador puede desarrollarse
en diferentes niveles: la exposicion con mayor participacion o la porcidon que recoge un nimero
determinado de exposiciones. Para efectos del presente trabajo, la razén de concentracion debe ajustarse
de acuerdo con la arista de concentracion que se esté evaluando de modo que se encuentre en linea con las
definiciones del “Capitulo XXX: Marco de Gestion de Riesgos de los Conglomerados Financieros” de la

Circular Bdasica Contable y Financiera.

De otra parte, el indice de Herfindahl-Hirschman (IHH), que mas alla de medir la concentracién,
ofrece un mayor nivel de relevancia a contrapartes con mayor tamafio y da informacion sobre el nivel de
atomizacion que puede tener. Asi las cosas, el IHH puede contribuir al analisis por contrapartes
dependiendo el tipo de negocio que desarrolle un CF, procurando establecer que tan diversificado se
encuentra, y entendiendo que los niveles del indicador pueden resultar disimiles si se analiza el negocio
crediticio, caracterizado por una gran cantidad de deudores (contrapartes), y el portafolio de inversiones,

con un namero limitado de emisores de valores.
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Ahora, en relacion con el riesgo asociado a los niveles de concentracion descritos anteriormente,
es necesario tomar en cuenta aspectos concernientes a los negocios que desarrollan los CF. En este sentido
el numeral “2.2. Reglas sobre calificacion y recalificacion” del “Capitulo II: Gestion del Riesgo de
Crédito” de la Circular Basica Contable y Financiera ofrece las pautas para calificar las exposiciones
crediticias por modalidad, teniendo en consideracion la probabilidad de incumplimiento de estas y
categorizando en “A”, “B”, “C”, “D” y “E”, siendo “A” el menor riesgo y “E” el maximo riesgo. Por otro
lado, en relacion con el portafolio de inversiones se puede establecer el nivel de riesgo con base en la

calificacion de los emisores estableciendo si se esta en niveles de grado de inversion o especulativo.

Finalmente, la medicion del riesgo de concentracion debe hacerse desde las dos aristas descritas
(concentracion y riesgo) para al final poder tener un resultado integral que sirva de insumo en la toma de

decisiones como administrador o supervisor.

6. METODOLOGIA

Como se describid en el capitulo anterior, el ejercicio que se plantea a continuacion recoge
métricas que contribuyen al establecimiento de niveles de concentracion incorporando factores de riesgo,
con énfasis particular en la exposicion por cartera de crédito e inversiones. Cabe resaltar que el ejercicio
tiene como insumo la informacién que esta a disposicion del ptblico en fuentes como la SFC, el DANE y

las agremiaciones de sector financiero entre los afios 2017 - 2021.

En este sentido, el ejercicio podra ser mas detallado y preciso en sus resultados en la medida que
se tenga a disposicion datos mas granulares, capturando aspectos particulares de cada una de las
contrapartes, tales como el perfil de riesgo, la situacion financiera propia y de la industria a la que
pertenece, entre otros. De esta manera, la metodologia descrita y los resultados obtenidos a continuacion
son una referencia conceptual para el sector financiero en el diseflo de sus metodologias, y provee una

aproximacion cuantitativa del riesgo de concentracion de los CF locales para las partes interesadas.
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6.1 Definicion de componentes

La concentracion y el riesgo derivado que tiene un CF depende de diversos factores y canales,
tales como el entorno macroecondémico, aspectos caracteristicos de la industria o la estrategia de negocio.
Para efectos del presente ejercicio, se plantean dos bloques por tipo de exposicion (cartera de créditos y
portafolio de inversiones), los cuales ponderan para cada entidad de acuerdo con su participacion en el

activo. Lo anterior, se plasma en la siguiente tabla:

Tabla 1
Definicion de ponderadores para la calificacion por entidad

Conglomerado Financiero AAA

Entidad 1 | Entidad 2 Entidad 3
S
7]
<
Otros activ
Otros activos :na% VoS Otros activos
5% 7%
Zé :g '_E 95,00% 90,00% 93,00%
2 e
. |c. de Cred. 73,68% 66,67% 78,49%
E Invers. 26,32% 33,33% 21,51%
= B s T hj = I ..I i '- I ir. =T :L“lj

Fuente: Elaboracion propia

La relevancia de los dos bloques es tal que, los rubros de cartera de créditos y portafolio de
inversiones recogen cerca del 80% del activo de los establecimientos de crédito del sistema financiero

colombiano, razén por la cual se entiende que hay materialidad en la evaluacion de dichas exposiciones.



Por su parte, la obtencion de las calificaciones de los tres CF objeto de analisis resultara de
ponderar el score de cada una de las entidades que se estan analizando, en cuyo caso se toma como

insumo para la definicion de los pesos el activo:

Tabla 2

Definicion de ponderadores para la calificacion por CF

Ponderadores : S.cc.>re A!).orte.)'l
individual calificacion
Entidad 1 40% 4 1,6
Entidad 2 35% 3 1,05
Entidad 3 25% 2 0,5
Total 100% 3,15

Fuente: Elaboracion propia
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Dicho lo anterior, la construccion de la metodologia fundamentada en los bloques de andlisis con

foco en cartera de crédito y portafolio de inversion abarca parte de indicadores de concentracion descritos

en el anterior capitulo y se mezcla con factores de riesgo relacionados para tener una mayor aproximacion.

Esto ultimo es fundamental para tener una adecuada perspectiva del impacto para un CF, considerando

que la concentracion en si misma no siempre conlleva a un mayor nivel riesgo.

A manera de ejemplo, si el portafolio de inversiones tiene una concentracion relevante frente a un

emisor particular, en primera instancia podria acusar un alto riesgo; no obstante, si dicha contraparte es el

gobierno nacional con sus emisiones en TES, las consideraciones en términos de riesgo crediticio son

diferentes.

Los bloques considerados para la evaluacion se descomponen a su vez en componentes que se

evaluan segun se plasma en la siguiente tabla:
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Tabla 3

Evaluacion por componente — factor de concentracion y de riesgo

Indicador de Concentracion Indicador de riesgo
Nombre HHI
Ecuacion HHI = (si)? + (si)? + (i) + . .. .. + (si)?
Bloque XXX | Componente 1 1) 0-2000 >>> 1 De acuerdo con el
2) 2001 - 4000 >>> 2 componente
Criterio de calificacion 3) 4001 - 6000 >>> 3

4) 6001 - 8000 >>> 4
5) 8001 - 10000 >>> 5

Fuente: Elaboracion propia

El computo de las calificaciones se hace con base en un mapa que mezcla la calificacion de la

concentracion y el indicador de riesgo, seglin se plasma a continuacion:

Ilustracion 1

Evaluacion por componente — computo de los factores de concentracion y de riesgo

IRDNE
1 1 Bajo

5

'g 2 2 Medio bajo

T 3 3 Medio

8

5 4 Medio alto

&)
5 Alto

Fuente: Elaboracion propia

Asi las cosas, el indicador de concentracion que se aplica transversalmente a cada componente es

el HHI, mientras que el de riesgo varia de acuerdo con el componente que se esté evaluando

6.2 Componentes de la cartera de créditos
6.2.1 Por Modalidad
Entiéndase cartera comercial, consumo, vivienda y microcrédito. El indicador de cartera en

riesgo en el momento de la evaluacion por modalidad permite saber que tan riesgosa es, y la
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calificacion que se asignara para cada caso resultara de tomar la serie histérica de 60 meses
para el sistema y hacer una distribucion de la muestra en percentiles del 20% (cinco grupos)

ubicando el indicador de la entidad entre los rangos:

Tlustracion 2

Evaluacion de riesgo — modalidad

P80

§

s 8

gz

8 -§ P&0 :r ‘I - — Consumo (X%) Se hace para cada

g2 i 1 Indicadoral momento dé Comercial (X%) modalidad y pondera de

e ! 1 . 1 . evaluacién - Riesgo Medio - o,

59 B H i Vivienda (X%) acuerdo con el peso que

g3 b - Microcrédito (X%) tenga en el total de la

e s cartera
CALIFICACION (=)

Fuente: Elaboracion propia

6.2.2 Sector
De acuerdo con los grupos la clasificacion CIIU (Clasificacion de Actividades Econdmicas),
los sectores a desarrollar son: comercio, industrias manufactureras, construccion, actividades
financieras y de seguros, administracién publica, suministro de electricidad, gas y agua,
actividades profesionales, actividades inmobiliarias, agricultura, ganaderia y caza,

informacién y comunicaciones, actividades artisticas, y explotacion de minas y canteras.

El criterio de riesgo del sector econdmico se asocia a los datos de crecimiento del PIB sectorial
publicado de manera trimestral por el DANE, y pondera de acuerdo con la participacion de la cartera en

cada uno de ellos para cada entidad.

El indicador para este caso es la desviacion estandar frente a la media del crecimiento del PIB
total historico, de manera que los cambios mas bruscos hacia al alza o hacia la baja constituyen un mayor

riesgo.



Desviacion del
crecimiento sectorial,

Ilustracion 3

Evaluacion de riesgo — sector econémico

Desvest 2

n

o B i Indicador al momento de
L3 % : X
] N evaluacion - Riesgo Medio
g @ Desvest1 |} Alto g . Comercio (X%)
a % = 4 Industrias manufactureras (X%)
T o . s 0,
v a Desvest -1 Corjs.truccmn [X;@}
EE I Actividades Financieras (X%)
£ 8 -

E Desvest -2

CALIFICACION (=)

Fuente: Elaboracion propia

6.2.3 Calificacion de riesgo

Se hace para cada sector y

pondera de acuerdo con el

peso que tenga en el total
de la cartera

De acuerdo con la categorizacion definida en el “Capitulo II: Gestion del Riesgo de Crédito”

de la Circular Basica Contable y Financiera, el componente a evaluar es el indicador de

cartera en riesgo por entidad y por calificacion, en contraste con su propio comportamiento

historico distribuido en percentiles del 20%.

En este sentido, se obtiene la tendencia de la entidad en términos de calidad de cartera y se da la

relevancia de acuerdo con la categoria, es decir si esta mas concentrado en “D” es peor que si esta mas

concentrado en “C”.

Indicador de Cartera en
Riesgo discriminado por

calificacion

Tlustracion 4

Evaluacion de riesgo — por calificacion

P80
o < "A" (X%)
P60 |i i Indicador al momento de - "B" (X%)
> E . i — evaluacion - Riesgo Medio "C" (X%)
(—— .k H . D" (X%)
— E" (X%)

P20

CALIFICACION (=)

Fuente: Elaboracion propia

Se hace para cada
calificacién y pondera de
acuerdo con el peso que

tenga en el total de la
cartera




23

6.2.4 Componentes del portafolio de inversiones

Tipo de inversion: De acuerdo con la categorizacion disponible en la pagina web de la SFC, se
toma la siguiente clasificacion: Titulos de tesoreria — TES, Otros titulos emitidos por el Gobierno
Nacional, Emisores nacionales - Instrumentos representativos de deuda, Emisores extranjeros -
Instrumentos representativos de deuda, Emisores nacionales - Instrumentos de patrimonio, Emisores
extranjeros - Instrumentos de patrimonio, Derivados de negociacion. Teniendo en consideracion la
limitada informacion respecto de los emisores que componen el portafolio de inversiones, se tienen las

siguientes consideraciones:

- Se asume para los TES y los titulos emitidos por el gobierno la calificacién de mejor calidad,
es decir bajo (1).

- Encel caso de los Emisores nacionales — Instrumentos representativos de deuda, se asume un
riesgo medio (3). Si bien, el perfil del riesgo de las inversiones de entidades bancarias de
caracter sistémico tiende a ser bajo, el desconocimiento del detalle de los emisores se
convierte en un factor que motiva a castigar la calificacion en este ejercicio.

- Paralos Emisores extranjeros - Instrumentos de patrimonio, se tiene en consideracion la
calificacion del riesgo pais ofrecida por el Emerging Markets Bond Index (EMBI), ponderada
por el tamafio de los activos de las subordinadas del exterior en cada caso.

- Paralos demas tipos de inversiones se asume un riesgo alto (5).

ETAPAS DEL DESARROLLO

Teniendo en cuenta que la finalidad del presente trabajo es plantear una metodologia propia con un
programa que permita automatizar los calculos y una herramienta de visualizacion para las partes

interesadas el proyecto se desarrolla en tres etapas:
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— Levantamiento de informacion: las fuentes de informacion para el modelo corresponden a datos
publicos de las entidades, indicadores e indices entre desde 2017 a 2021, los cuales eventualmente
podran ser actualizados por quien tenga el interés del caso. Las tablas de entrada para el desarrollo

del gjercicio se encuentran referenciadas en el Anexo 1.

— Procesamiento y modelamiento: El desarrollo se fundamenta en un programa de actualizacion
automatica sobre Jupyter - Python con detalle del codigo utilizado y relatando cada uno de los
pasos definidos en el anterior titulo sobre la metodologia. El script de Python para el desarrollo

del ejercicio se encuentra referenciadas en el Anexo 2.

— Visualizacion: Contiene informacion sobre los indicadores utilizados, las calificaciones

particulares, por componentes, bloques, entidades y CF.
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6.3 ANALISIS DE RESULTADOS

Mediante la aplicacion y desarrollo de la metodologia propuesta anteriormente, se tomaran
Ilustraciones y tablas para la interpretacion de los resultados por Bloques y sus componentes de las
entidades analizadas del CF Grupo Aval. Para el resto de los conglomerados estudiados y la visualizacion
de sus datos especificos se solicita remitirse a cada uno de los anexos indicados en el documento y al

informe interactivo desarrollado en Power Bi “Visualizador propuesta riesgo concentracion CF”.

1. Bloque 1 — Exposicion por cartera de Créditos
1.1. Componente 1: Modalidad

Ilustracion 5

Calificacion de concentracién por modalidad en la cartera de créditos cartera otorgada a las

entidades analizadas del CF Grupo Aval a 2021

Calificacion concentracion - Modalidad

- i.“i“.iuli ......
1 ) .

BANCO BANCO DE BANCO DE BANCO
COMERCIAL BOGOTASA. OCCIDENTE POPULAR SA
AVVILLAS S A SA

Fuente: SFC y cdlculos de los autores

Concentracion: Bajo la metodologia del HHI se obtienen calificaciones de rango medio (3) para
las entidades estudiadas del CF Grupo Aval. En particular los bancos de Bogota y Occidente describen
una mayor proporcion del total de su cartera en la modalidad “Comercial” (67.91% y 68.35%

respectivamente) mientras que bajo la modalidad “Consumo” las entidades banco Popular y AV Villas
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presentan la mayor participacion con un 66.91% y 59.38%>. En el caso del CF Grupo Bancolombia, la
Compaiiia de Financiamiento Tuya (rango alto 5) posee la totalidad de su cartera en la modalidad
“Consumo” y el banco Bancolombia (rango alto 3) presenta la mayor proporcion de su cartera en la
modalidad “Comercial” llegando a un 65.36%*. Finalmente, para el CF Grupo Bolivar el banco
Davivienda (rango medio bajo — 2) exhibe un 43.25% de participacion de la modalidad “Comercial”
en su cartera’.

Ilustracion 6

Calificacion de riesgo por modalidad en la cartera de créditos otorgada a las entidades

analizadas del CF Grupo Aval para 2021

Aporte calificacion riesgo - Modalidad

@ APCRTE_CO... @APORTE_CO... @APCRTE_ DAPORTE_
2 . I
1
0 - -
BANCO DE BANCO DE BANCO BANCO
OCCIDENTE BOGOTAS.A POPULAR S.A ERCIAL
S.A VILLAS S.A

Fuente: SFC y cdlculos de los autores

Riesgo: Teniendo en cuenta el ICR al cierre de diciembre de 2021 de las entidades analizadas y
bajo la metodologia propuesta donde la calificacion resultara de tomar la serie historica del indicador
relacionado de 60 meses para el sistema y bajo la distribuciéon de la muestra en percentiles del 20%
ubicando el indicador de la entidad entre los rangos propuestos, se otorgan calificaciones para las
entidades estudiadas del CF Grupo Aval de riesgo medio (3) para el banco de Bogota, de riesgo medio -

bajo (2) para el banco de Occidente y de riesgo bajo (1) para banco Popular y AV Villas (Ver Ilustracion

3 Ver Anexo 3
4 Ver Anexo 4
5 Ver Anexo 5
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6)°. En el caso del CF Grupo Bancolombia, la Compafiia de Financiamiento Tuya se ubica en el nivel de
riesgo alto (5) y el banco Bancolombia en riesgo medio bajo (2)’. Finalmente, para el CF Grupo Bolivar el

banco Davivienda exhibe un nivel de riesgo alto (5) bajo la metodologia propuesta

Tabla 4

Evaluacion computada del componente 1 de las entidades analizadas del CF Grupo Aval para 2021

Calificacion del componente 1 por entidad

ENTIDAD Concentracion Riesgo Calificacion
componente
-~

BANCO COMERCIALAV VILLAS SA.
BANCO DE BOGOTA S A.

BANCO DE OCCIDENTE S A.
BANCO POPULAR S A.

Fuente: SFC y cdlculos de los autores
Mediante el computo de las calificaciones y con base en el mapa propuesto en el Grafico 1, que
integra tanto la calificacion de la concentracion como el indicador de riesgo, se obtiene la calificacion total
del Componente 1 para cada una de las entidades estudiadas del CF Grupo Aval. Se observa que las

entidades reciben una calificacion media de 3 bajo la metodologia propuesta (Ver tabla 4).

En el caso del CF Grupo Bancolombia la Compaiiia de Financiamiento Tuya y Bancolombia refieren
una calificacion total de 5 y de 3 respectivamente para el componente 18, Finalmente, para el CF Grupo

Bolivar el banco Davivienda observa un puntaje de 5 para el primer componente’

6 Ver Anexo 3
7 Ver Anexo 4
8 Ver Anexo 4
% Ver Anexo 5
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1.2. Componente 2: Sectorial

Ilustracion 7

Calificacion de concentracion por sector economico en la cartera de créditos otorgada a las

entidades analizadas del CF Grupo Aval para 2021

Calificacion Concentracion - Sector

w

2----n n n n
1

BANCO DE BANCO DE BANCO
AL BOGOTASA. OCCIDENTE POPULAR

SA SA
Fuente: Asobancaria y calculos de los autores

Concentracién: Bajo la metodologia del HHI se obtienen calificaciones de rango bajo de
concentracion (3) para las entidades estudiadas del CF Grupo Aval en relacion con la distribucion de

su cartera comercial entre los sectores econdmicos descritos en la metodologia propuesta.

Si bien, se observa que el sector Servicios representa una participacion mayoritaria en todos los
bancos del CF (Sector Servicios), la diversificacion entre los diferentes sectores resulta en un nivel

bajo de concentracion de las entidades en el conglomerado analizado (Grafico 7)'°.

En el caso del CF Grupo Bancolombia y de Grupo Bolivar el comportamiento del indicador es
parecido al anterior, con una calificacion de concentracion obtenida de 2 para Bancolombia y

Davivienda respectivamente'!

19 Ver Anexo 3
1 Ver Anexo 4 yS



29

Ilustracion 8

Calificacion de riesgo por sector econémico en la cartera de créditos otorgada a las entidades

analizadas del CF Grupo Aval para 2021

Calficacion Riesgo de la entidad - Por sector

BANCO POPULAR B

SA

COMERCIAL BANCO DE BANCO DE BOGOTA
WV VILLAS S A OCCIDENTE S.A SA

Fuente: DANE, Asobancaria y cdlculos de los autores

Riesgo: Bajo la metodologia propuesta el criterio de riesgo del sector econémico se asocia al
crecimiento del PIB sectorial publicado de manera trimestral por el DANE, y pondera de acuerdo con la
participacién de la cartera en cada uno de los sectores de cada entidad. Tomando como referencia la
desviacion estandar frente a la media del crecimiento del PIB total histérico se otorgara la calificacion del

riesgo interpretando los resultados hacia al alza (mayor riesgo) o hacia la baja (menor riesgo).

Como resultado, se observan niveles bajos de riesgo para las cuatro entidades analizadas del CF
Grupo Aval (Grafico 8) variando entre 2.1 del Banco Popular y 1.8 para el banco de Bogota'?. De manera
positiva, el CF Grupo Bancolombia y Grupo Bolivar describen un comportamiento similar al anterior
conglomerado con niveles bajos de riesgo para las entidades analizadas variando entre 1.9 del banco

Bancolombia y de 1.8 para el banco Davivienda'®.

12 Ver Anexo 3
13 Ver Anexo 4 yS
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Tabla 5

Evaluacion computada del componente 2 de las entidades analizadas del CF Grupo Aval para 2021

Calificacion del componente 2 por entidad

ENTIDAD Concentracion  Riesgo Calificacion

componente
BANCO COMERCIAL AV VILLAS S A. 2 2 2
BANCO DE BOGOTA S.A. | 2 | 2
BANCO DE OCCIDENTE S.A. 2 2 2
BANCO POPULAR S.A. 2 2 2

Fuente: DANE, Asobancaria y calculos de los autores
Como resultado del computo de las calificaciones se obtiene la calificacion total del Componente 2
para cada una de las entidades estudiadas del CF Grupo Aval. Se observa que las entidades reciben una
calificacion de 2, ubicandose en un nivel de riesgo medio bajo la metodologia propuesta (Ver tabla 5).
Equivalentemente, el CF Grupo Bancolombia y Grupo Bolivar describen un comportamiento similar

al anterior conglomerado con niveles de riesgo medio bajo (calificacion 2) para las entidades analizadas'.

1.3. Componente 3: Riesgo de crédito

Ilustracion 9

Calificacion de concentracion por categoria de riesgo de cartera otorgada a las entidades

analizadas del CF Grupo Aval para 2021

Calificacién concentracién - Categoria

unnnn

BANCO BANCO DE BANCO DE BANCO
COMERCIAL BOGOTAS.A. OCCIDENTE POPULAR SA
AV VILLAS S A SA

Fuente: SFC y calculos de los autores

14 Ver Anexo 3 y4
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Concentracion: Bajo la metodologia del HHI se obtienen calificaciones de concentracion de la
calidad de la cartera por categorias siendo “A” la de mejor calidad hasta la “E” de peor comportamiento
de pago. Teniendo en cuenta lo anterior se ajustara el criterio de forma tal que una concentracion elevada
en la categoria “A” para las entidades analizadas aporta la mejor calificacion y presupone que posee una

cartera adecuadamente concentrada.

De esta forma se observa que las entidades objeto de estudio tanto para el CF Grupo Aval (Ver
Ilustracion 9) como para las analizadas en el CF Grupo Bancolombia y CF Grupo Bolivar reciben una
calificacion de 1, ubicandose en el mejor nivel de concentracidn bajo el ajuste y metodologia propuesta
anteriormente'’.

Ilustracion 10

Calificacion de riesgo por calidad de cartera de créditos del CF Grupo Aval para 2021

Calificacion Riesgo de entidad - Por Categoria

BANCO DE BOGO BANCO DE BANCO COMERCIAL BANCO POPULAR S A
OCCIDENTE S A AVVILLAS S A

Fuente: SFC y cdlculos de los autores

Riesgo: Bajo la categorizacion definida en el “Capitulo II: Gestion del Riesgo de Crédito” de la
Circular Basica Contable y Financiera, el componente a evaluar sera el indicador de cartera en riesgo
(ICR) por entidad y por calificacion, en contraste con su propio comportamiento historico distribuido en
percentiles del 20%. Gracias a estos, se obtuvo la tendencia de la entidad en términos de calidad de cartera

y se otorga la calificacion de riesgo para cada una.

15 Ver Anexo 3 y4
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Se obtienen calificaciones de riesgo medio (3) para las entidades estudiadas del CF Grupo Aval
Banco de Bogota y Occidente puesto que describen los niveles mas elevados de ICR dentro del
conglomerado (10.31% y 9.59% respectivamente). Las entidades Banco Popular y AV Villas, por el
contrario, describen mejores niveles de riesgo (riesgo bajo — 1) con ICR menores (4.97% y 5.33%

respectivamente)'®.

En el caso del CF Grupo Bancolombia, la Compaiiia de Financiamiento Tuya obtiene la
calificacion de riesgo mas elevada (riesgo alto — 5) ubicandose en niveles de ICR cercanos al 12.82%,
mientras que el banco Bancolombia presenta un menor puntaje de riesgo (riesgo medio bajo - 2) contando
con un ICR de 8.44%!. Finalmente, para el CF Grupo Bolivar el banco Davivienda (rango medio — 3)
exhibe un ICR de 10.01% en su cartera'®,

Tabla 6

Evaluacion computada del componente 3 de las entidades analizadas del CF Grupo Aval para 2021

Calificacion del componente 3 por entidad

ENTIDAD Concentracion Riesgo Calificacion
Componente

1
3
1

BANCO COMERCIALAV VILLAS SA. 1

BANCO DE BOGOTA SA. 1

BANCO DE OCCIDENTE S A. 1
1 1

BANCO POPULAR S A.

1

Fuente: SFC'y cdlculos de los autores
Como resultado del computo de las calificaciones se obtiene la calificacion total del Componente 3
para cada una de las entidades estudiadas del CF Grupo Aval. Se observa que las entidades reciben una
calificacion de 3 (riesgo medio) para el caso especifico de Banco de Bogota y Occidente y de 1 (riesgo
bajo) para el banco Popular y AV Villas (Ver tabla 6). En cuanto al CF Grupo Bancolombia, la Compaiia
de Financiamiento Tuya y el banco Bancolombia refieren una calificacion total de 5 (riesgo alto) y de 2

(riesgo medio bajo) respectivamente para el componente 3.

16 Ver Anexo 3
17 Ver Anexo 4
18 Ver Anexo 5
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Finalmente, para el CF Grupo Bolivar el banco Davivienda observa un puntaje de 3 (riesgo medio) en

el mismo componente calculado®.

2. Bloque 2 — Portafolio de inversiones

2.1. Componente 4:

Ilustracion 11

Calificacion de concentracién por activos en el portafolio de inversiones otorgada a las entidades

analizadas del CF Grupo Aval para 2021

Calificacion Concentracion - Por Portafolio de
Inversiones

CORPOR... BANCODE BANCODE BANCO BANCO
FINANCI BOGOTA OCCIDE COMERC POPULAR
coLomBI SA SA AVVILLAS SA

ca S A

S.A

0

Fuente: SFC y cdlculos de los autores

Concentracion: Para el caso particular del CF Grupo Aval Bajo la metodologia del HHI se
obtienen calificaciones diversas entre el rango de concentraciéon mas bajo (1) y el medio alto (4). Al
respecto, vale la pena detallar que en el caso de la Corporacion Financiera Colombiana S.A. la
calificacion evidencia un nivel mayor de riesgo, puesto que por su naturaleza tiene un enfoque en
inversiones diferentes a las de cualquier otra entidad del sistema financiero. En contraste, los bancos
evidencian menores niveles de calificacion por concentracion como consecuencia de una mayor

concentracion en titulos del tesoro. Por su parte, los casos del Banco de Bogota y el Banco de

19 Ver Anexo 3 y4
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Occidente, tienen la particularidad de tener entidades subordinadas en otras jurisdicciones, cuestion

que eventualmente podria influir en la calificacion por concentracion.?

Iustraciéon 12
Calificacion de riesgo por sector econémico otorgada a la cartera de créditos del CF Grupo Aval

para 2021

Aporte calificacion Riesgo - Por portafolio

2

CORPORACION BANCO DE
A OCCIDENTE SA

COLOMBIAN

Fuente: SFC'y calculos de los autores

Riesgo: Los niveles de calificacion por riesgo para el portafolio de inversiones se deriva de las
consideraciones detalladas en la metodologia, resaltando la puntuacion para exposiciones en TES, en el
mejor nivel (1), emisores de deuda locales en un nivel intermedio (3), emisiones patrimoniales en el
exterior de acuerdo con la jurisdiccion en la cual tenga presencia y su riesgo pais con base en el EMBI?!, y
el resto de las inversiones en el mas alto nivel (5).

Dicho lo anterior, se tienen calificaciones de riesgo medio bajo para todas las entidades del CF
Grupo Aval, teniendo en cuenta el enfoque en activos de caracter conservador, particularmente en titulos
del tesoro nacional. Si bien Banco de Occidente y Banco de Bogota tienen inversiones directas en el
exterior, no son las de mayor materialidad, inclusive el segundo banco en mencion, el cual escindi6 toda la

operacion que tenia con BAC Credomatic en Centroamérica.

20 Ver Anexo 3
21 Ver Anexo 3
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Tabla 7

Evaluacion computada del componente 4 de las entidades analizadas del CF Grupo Aval para 2021

Calificacion del componente 4 por entidad

ENTIDAD Concentracion  Riesgo Calificacion
componente

1

BANCO COMERCIALAV VILLAS S.A.
BANCO DE BOGOTA S A.

BANCO DE OCCIDENTE S A.
BANCO POPULAR S.A.

CORPORACION FINANCIERA COLOMBIANA S.A. I 2

== NN —

2
2
1

Como resultado del computo de las calificaciones se obtiene la calificacion total del Componente
4 para cada una de las entidades evaluadas del CF Grupo Aval. Al respecto, se observa que las entidades
reciben una disimil: para el caso especifico de Banco de Bogota y Occidente de 2 (riesgo medio bajo),
para el banco Popular y AV Villas de 1 (riesgo bajo) y para la Corporacion Financiera Colombiana de 4
(riesgo medio alto). En cuanto al CF Grupo Bancolombia, la Compaiiia de Financiamiento Tuya tuvo un
resultado de nivel 1 (riesgo bajo) por el componente evaluado, Bancolombia de 2 (riesgo medio bajo) y la

Banca de Inversién Bancolombia refieren una calificacion total de 5 (riesgo alto).

Finalmente, para el CF Grupo Bolivar el banco Davivienda observa un puntaje de 2 (riesgo medio

bajo), mientras que la Corporacion Financiera Davivienda evidencia un riesgo de 5 (alto riesgo).

3. Calificaciones otorgadas por bloque

Bajo la metodologia propuesta y habiéndose obtenido las calificaciones por cada componente
calculado se procede a calcular las calificaciones por bloque acorde a lo establecido en el documento

(Ver Tabla 1) para cada una de las entidades estudiadas del CF Grupo Aval:
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Tabla 8

Calificaciones asignadas por bloques y componentes de las entidades analizadas del CF Grupo

Aval para 2021
Calificaciones por componentes y bloques
Entidad del Conglomerado Financiero Componente  Componente 2 Componente 3 Bloque 1 - Cartera Componente4  Blogue 2 - Port-
1 Modalidad Sectorial Riesgo Credito Port. Inversiones Inversiones

BANCO COMERCIAL AV VILLAS S.A. 3,00 2,00 1,00 2,00 1,00 1,00
BANCO DE BOGOTAS.A. 3,00 2,00 3,00 2,80 2,00 2,00
BANCO DE OCCIDENTE S.A. 3,00 2,00 3,00 280 2,00 2,00
BANCO POPULAR S.A. 3,00 2,00 1,00 2,00 1,00 1,00
CORPORACION FINANCIERA COLOMBIANA 0,00 0,00 0,00 0,00 4,00 4,00

Fuente: Calculos de los autores

Los ponderadores para la calificacion por entidad, se obtienen con la distribucion de los activos
(cartera de créditos y portafolio de inversiones), mientras que el computo para la calificacion del
conglomerado financiero se obtiene como resultado de ponderar por los activos totales de cada una de
las entidades objeto del analisis. A continuacion, se presentan los ponderadores calculados para cada

una de las entidades estudiadas del CF Grupo Aval:

Tlustracion 13

Ponderadores para el conglomerado de las entidades analizadas del CF Grupo Aval para 2021

Ponderadores para el Conglomerado

-
BANCO POPULAR SA
CORPORACION FINANCI

BANCO COMERCIAL AVV.

Fuente: Calculos de los autores
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Tlustracion 14

Aporte de calificacion otorgado por entidad y conglomerado del Grupo Aval para 2021

Aporte de la calificacion por entidad y calificacion del Conglomerado Financiero

0,14 2,54
0,24
| Eo—
o
0

BANCO DE BANCO DE CORPORACION BANCO BANCO Total

BOGOTA S.A OCCIDENTE S.A FINANCIERA POPULAR S A COMERCIAL AV

COLOMBIANA S.A VILLAS S.A.

Fuente: Calculos de los autores
Con base en las calificaciones por bloque y a los ponderadores obtenidos se calcula la calificacion
final del conglomerado bajo la suma de cada aporte otorgado a las entidades del CF Grupo Aval (Ver
[lustracion 14).

Se observa que (bajo la propuesta metodoldgica construida) para 2021 la calificacion de Riesgo de
Concentracion calculada del CF Grupo Aval se ubica en un NIVEL MEDIO con un puntaje obtenido de
2.54?2, En cuanto al CF Grupo Bancolombia, este se encuentra en un NIVEL MEDIO BAJO con una
calificacion total obtenida de 2.38%. Finalmente, para el CF Grupo Bolivar el puntaje resultante de 3.37 lo

sitia en un NIVEL MEDIO para 2021,

22 Ver Anexo 3
23 Ver Anexo 4
24 Ver Anexo 5
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7. CONCLUSIONES

Con referencia al resultado arrojado por la metodologia, se puede visualizar que los tres
conglomerados financieros analizados tienen un nivel de riesgo de concentracion MEDIO, cuestion que,
por un lado, atiende a aspectos de caracter estructural, tal como su plan de negocios y apetito de riesgo; y
por otro lado, a la coyuntura de evaluacion en la cual se vislumbran riesgos mas altos que lo evidenciado a
lo largo de los ultimos afios, particularmente en relacion con el riesgo de la cartera de créditos y el nivel de
riesgo pais en las jurisdicciones en las cuales tienen presencia. En adicion se resalta que las principales
exposiciones y aportes a la calificacion del grupo provienen de los bancos:

Tlustracion 15

Calificacién de Riesgo de Concentracién otorgada para el conglomerado financiero

34

ENTIDAD @BANCA DE INV... @BANC @DANCO DAVIVI... @BANCO DE B... @BANC BANCOLO... ®COMPARIA ... ® CORPORACL.. @CORPORA. .. @CALFIC..

Fuente: Calculos de los autores

Revisando las calificaciones a nivel individual, se tiene que las corporaciones financieras son las
que reflejan un mayor riesgo, cuestion que en parte se deriva de la concentracion que hay en el portafolio
de inversiones en emisores diferentes al gobierno nacional. Por otro lado, salvo el caso de Compaiiia de
Financiamiento Tuya, se tiene que la menor calificacion entre los Bloques evaluados se da por la cartera
de créditos, lo que obedece a la alta concentracion en cartera calificada en “A”, a la recuperacion
econdmica de los diferentes sectores luego del decrecimiento observado durante el 2020, como
consecuencia de la pandemia por Covid 19, y en general al adecuado nivel de atomizacién en las

diferentes modalidades de crédito:
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Tlustracion 16

Calificacion por entidades / Blogques evaluados

@ Calificacidn por entidad del Gonglomarads @ Bloque 1- Cartera de créditos @ Blogue 2 Portaiolio de inersiones

500 | 500

Fuente: Calculos de los autores

Sin perjuicio de los resultados obtenidos, es necesario insistir que este documento plasma una
propuesta metodologica para la medicion del riesgo de concentracion con informacion exclusivamente
publica, y que en la medida de contar con mayor detalle es probable tener resultados con alguna
diferencia. Al respecto, vale la pena destacar la necesidad de incorporar en los analisis exposiciones por
derivados, operaciones del mercado monetario, el detalle de las inversiones, las caracteristicas particulares
de las contrapartes de la cartera de crédito y de los emisores de activos que se tienen en el portafolio, entre

otros.

A mayor granularidad de informacion podran hacerse ejercicios mas extendidos que permitan el
analisis de diferentes factores de riesgo con potencial impacto sobre los conglomerados financieros. En el
mismo sentido, se hace necesario contrastar las valoraciones por riesgo con el desempefio financiero de las
organizaciones, el adecuado nivel de capital para absorber pérdidas y la robustez del gobierno corporativo

para la oportuna toma de decisiones ante situaciones adversas.
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Nombre del archivo de Excel

Descripcion

Fuente

BD_ACT_SUBOR_2021

Porcentaje de activos de las
Subordinadas del Exterior.

Estados financieros con notas
consolidadas con corte al 2021 de Banco
Davivienda, Bancolombia y Grupo Aval.

BD_ACTIVOS_2021

Tamanio de los activos por cada una de
las entidades de los Conglomerados
Financieros analizados.

Superintendencia Financiera de
Colombia. En Internet:
https://www.superfinanciera.gov.co/jsp/10
084734

BD_CALIFICACION_CARTERA_2017_2
021

Detalle de la cartera por calificacion de
riesgo de crédito.

Superintendencia Financiera de
Colombia. En Internet:
https://www.superfinanciera.gov.co/jsp/10
084734

BD_CARTERA_COMERCIAL_POR_SEC
TOR_ECONOMICO_2017_2021

Detalle de la cartera por sector
economico.

Superintendencia Financiera de
Colombia. En Internet:
https://www.superfinanciera.gov.co/jsp/10
084734

BD_CARTERA_MODALIDAD_2017_202
1

Detalle de la cartera por modalidad
(comercial, consumo, microcrédito,
vivienda)

Superintendencia Financiera de
Colombia. En Internet:
https://www.superfinanciera.gov.co/jsp/10
084734

BD_ICR_2021

Detalle del indicador de cartera en riesgo.

Superintendencia Financiera de
Colombia. En Internet:
https://www.superfinanciera.gov.co/jsp/10
084734

BD_ICR_SISTEMA

Indicador de cartera en riesgo del
sistema.

Superintendencia Financiera de
Colombia. En Internet:
https://www.superfinanciera.gov.co/jsp/10
084734

BD_PIB_PONDERADOR_SERVICIOS_2
017_2021

Tabla que contiene la descomposicién del
sector servicios con base en el tamafio
del PIB de cada uno de los subsectores
que lo componen. Se con fines de
homologacioén con las bases reportadas
en la SFC.

DANE. En internet:
https://www.dane.gov.co/index.php/estadi
sticas-por-tema/cuentas-
nacionales/cuentas-nacionales-
trimestrales

BD_PIB_TOTAL_2017_2021

Serie historica trimestral del crecimiento
del PIB de Colombia.

DANE. En internet:
https://www.dane.gov.co/index.php/estadi
sticas-por-tema/cuentas-
nacionales/cuentas-nacionales-
trimestrales

BD_PIB_TRIMESTRAL_2017_2021

Tabla que contiene el detalle del
crecimiento por sector econémico en el
periodo de tiempo trabajado.

DANE. En internet:
https://www.dane.gov.co/index.php/estadi
sticas-por-tema/cuentas-
nacionales/cuentas-nacionales-
trimestrales

BD_PORTAFOLIO_INVERSIONES_2017
2021

Detalle de las inversiones de las
entidades de los conglomerados
financieros analizados.

Superintendencia Financiera de
Colombia. En Internet:
https://www.superfinanciera.gov.co/jsp/10
084734

BD_RIESGO_PAIS

Informacion histérica del Emerging

Markets Bond Index (EMBI), para la
evaluacion de las exposiciones por
inversion directa en Centroamérica.

Banco Central de Republica Dominicana.
En Internet:

https://bcrdgdcprod.blob.core.windows.ne
t
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Riesgo de concentracion para tres conglomerados financieros

Anexo 2

PROYECTO DE GRADO - MAESTRIA EN MERCADOS FINANCIEROS

APROXIMACION A LA MEDICION DEL RIESGO DE CONCENTRACION

1. Importacién de fuentes de datos para aplicacion de la metodologia

Con base en las definiciones metodoldgicas del Capitulo 5 del documento del proyecto, las siguientes lineas tienen como finaidad cargar los datos de
la investigacion.

BIBLIOTECAS

Se importan las librerias de python para el desarrollo del proyecto:

In [1]: pip install --trusted-host pypi.org --trusted-host files.pythonhosted.org import-ipynb

Requirement already satisfied: import-ipynb in c:\users\lycastellanos\anaconda3\lib\site-packages (0.1.3)Not
e: you may need to restart the kernel to use updated packages.

In [2]: pip install import-ipynb

Requirement already satisfied: import-ipynb in c:\users\lycastellanos\anaconda3\lib\site-packages (©0.1.3)Not
e: you may need to restart the kernel to use updated packages.

In [3]: dimport import_ipynb



In [4]: import pandas as pd
import numpy as np

from datetime import date
from datetime import datetime

import xlsxwriter

import math
import matplotlib as mpl
import matplotlib.pyplot as plt

import statsmodels.api as sm
import statistics

INPUTS

A continuacion se importan las tablas de informacion obtenida de las diferentes fuentes de caracter publico, las cuales seran la base del desarrollo del
ejercicio.

In [5]: ## CALIFICACION_CARTERA
CALIFICACION_CARTERA = pd.read_excel("C:\\Users\\lycastellanos\\Colegio de Estudios Superiores de Administrac
ion\\Diego Armando Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\\BD_ CALIFICACION_ CARTERA 2017 2021.x1sx")

CALIFICACION_CARTERA[ 'FECHA'] = CALIFICACION_CARTERA['FECHA'].astype('datetime64[ns]")
CALIFICACION_CARTERA[ 'CATEGORIA A'] = CALIFICACION_CARTERA[ 'CATEGORIA A'].astype('int64')

CALIFICACION_CARTERA[ 'CATEGORIA B'] = CALIFICACION_CARTERA['CATEGORIA B'].astype('int64')
CALIFICACION_CARTERA[ 'CATEGORIA C'] = CALIFICACION_CARTERA['CATEGORIA C'].astype('int64')
CALIFICACION_CARTERA[ 'CATEGORIA D'] = CALIFICACION_CARTERA['CATEGORIA D'].astype('int64')
CALIFICACION_CARTERA[ 'CATEGORIA E'] = CALIFICACION CARTERA['CATEGORIA E'].astype('int64')
CALIFICACION_CARTERA['TOTAL'] = CALIFICACION_CARTERA['TOTAL'].astype('int64"')

In [6]:  ## CARTERA COMERCIAL SECTOR
CARTERA_COMERCIAL_SECTOR = pd.read_excel("C:\\Users\\lycastellanos\\Colegio de Estudios Superiores de Adminis
tracion\\Diego Armando Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\\BD_CARTERA_COMERCIAL_POR_SECTOR_ECONOMICO_
2017 _2021.x1sx")



In [7]:

In [8]:

In [9]:

## CARTERA_MODALIDAD
CARTERA_MODALIDAD = pd.read_excel("C:\\Users\\lycastellanos\\Colegio de Estudios Superiores de Administracion
\\Diego Armando Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\\BD CARTERA MODALIDAD 2017 2021.x1sx")

CARTERA_MODALIDAD[ 'COMERCIAL'] = CARTERA_MODALIDAD['COMERCIAL'].astype('int64")
CARTERA_MODALIDAD[ 'CONSUMO'] = CARTERA_MODALIDAD[ 'CONSUMO'].astype( 'int64")
CARTERA_MODALIDAD[ 'VIVIENDA'] = CARTERA_MODALIDAD[ 'VIVIENDA'].astype('int64"')
CARTERA_MODALIDAD[ 'MICROCREDITO'] = CARTERA_MODALIDAD[ 'MICROCREDITO'].astype('int64")

## PORTAFOLIO INVERSIONES
PORTAFOLIO_INVERSIONES = pd.read_excel("C:\\Users\\lycastellanos\\Colegio de Estudios Superiores de Administr
acion\\Diego Armando Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\\BD_PORTAFOLIO_INVERSIONES 2017_2021.x1lsx")

PORTAFOLIO INVERSIONES = PORTAFOLIO INVERSIONES.fillna(®)

PORTAFOLIO INVERSIONES['TITULOS DE TESORERIA - TES'] = PORTAFOLIO_INVERSIONES['TITULOS DE TESORERIA - TES'].a
stype('int64")

PORTAFOLIO_INVERSIONES[ 'OTROS TITULOS EMITIDOS POR EL GOBIERNO NACIONAL'] = PORTAFOLIO_INVERSIONES[ 'OTROS TIiT
ULOS EMITIDOS POR EL GOBIERNO NACIONAL'].astype('int64')

PORTAFOLIO INVERSIONES['EMISORES NACIONALES - INSTRUMENTOS REPRESENTATIVOS DE DEUDA'] = PORTAFOLIO_INVERSIONE
S['EMISORES NACIONALES - INSTRUMENTOS REPRESENTATIVOS DE DEUDA'].astype('int64')

PORTAFOLIO INVERSIONES['EMISORES EXTRANJEROS - INSTRUMENTOS REPRESENTATIVOS DE DEUDA'] = PORTAFOLIO INVERSION
ES[ 'EMISORES EXTRANJEROS - INSTRUMENTOS REPRESENTATIVOS DE DEUDA'].astype('int64')

PORTAFOLIO INVERSIONES['EMISORES NACIONALES - INSTRUMENTOS DE PATRIMONIO'] = PORTAFOLIO INVERSIONES['EMISORES
NACIONALES - INSTRUMENTOS DE PATRIMONIO'].astype('int64")

PORTAFOLIO_INVERSIONES['EMISORES EXTRANJEROS - INSTRUMENTOS DE PATRIMONIO'] = PORTAFOLIO_INVERSIONES['EMISORE
S EXTRANJEROS - INSTRUMENTOS DE PATRIMONIO'].astype('int64')

PORTAFOLIO_ INVERSIONES[ 'DERIVADOS DE NEGOCIACION'] = PORTAFOLIO_ INVERSIONES[ 'DERIVADOS DE NEGOCIACION'].astyp
e('int64")

PORTAFOLIO INVERSIONES[ 'DERIVADOS DE COBERTURA'] = PORTAFOLIO_INVERSIONES[ 'DERIVADOS DE COBERTURA'].astype('i
nt64")

## RIESGO_PAIS
RIESGO_PAIS = pd.read_excel("C:\\Users\\lycastellanos\\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\\Dieg
o Armando Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\\BD_RIESGO_PAIS.xlsx")



In [10]:  ## CRECIMIENTO PIB SECTOR
CRECIMIENTO_PIB _SECTOR = pd.read_excel("C:\\Users\\lycastellanos\\Colegio de Estudios Superiores de Administr
acion\\Diego Armando Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\\BD PIB TRIMESTRAL 2017 2021.x1lsx")
CRECIMIENTO_PIB_TOTAL = pd.read_excel("C:\\Users\\lycastellanos\\Colegio de Estudios Superiores de Administra
cion\\Diego Armando Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\\BD PIB TOTAL 2017 2021.xlsx")
PONDERADOR_PIB_SERVICIOS = pd.read_excel("C:\\Users\\lycastellanos\\Colegio de Estudios Superiores de Adminis
tracion\\Diego Armando Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\\BD_PIB_PONDERADOR_SERVICIOS_ 2017_2021.xls
NG

In [11]: | ## PONDERADORES ACTIVOS SUBORDINADAS
PONDERADORES INV SUBORD = pd.read _excel("C:\\Users\\lycastellanos\\Colegio de Estudios Superiores de Administ
racion\\Diego Armando Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\\BD_ACT_SUBOR_2021.x1sx")

In [12]: ## PONDERADORES ACTIVOS
PONDERADORES_ACTIVOS = pd.read_excel("C:\\Users\\lycastellanos\\Colegio de Estudios Superiores de Administrac
ion\\Diego Armando Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\\BD_ ACTIVOS 2021.xlsx")

In [13]: ICR_SISTEMA = pd.read_excel("C:\\Users\\lycastellanos\\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\\Dieg
o Armando Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\\BD ICR _SISTEMA.x1lsx")

In [14]: ICR_ENTIDAD = pd.read_excel("C:\\Users\\lycastellanos\\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\\Dieg
o Armando Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\\BD_ICR_2021.x1sx")

2. Aplicacion metodolégica

El ejercicio que se plantea a continuacién recoge métricas que contribuyen al establecimiento de niveles de concentracion incorporando factores de
riesgo, con énfasis particular en la exposicion por cartera de crédito e inversiones. Cabe resaltar que el ejercicio tiene como insumo la informacién que
esta a disposicion del publico en fuentes como la SFC, el DANE vy las agremiaciones de sector financiero. En este sentido, el ejercicio podra ser mas
detallado y preciso en sus resultados en la medida que se tenga a disposicion datos mas granulares, capturando aspectos particulares de cada una de
las contrapartes, tales como el perfil de riesgo, la situacion financiera propia y de la industria a la que pertenece, entre otros. De esta manera, la
metodologia descrita y los resultados obtenidos a continuacién son una referencia conceptual para el sector financiero en el disefio de sus
metodologias, y provee una aproximacion cuantitativa del riesgo de concentracion de los CF locales para las partes interesadas.

Para efectos del presente ejercicio, se plantean dos bloques por tipo de exposicidon (cartera de créditos y portafolio de inversiones), los cuales
ponderan para cada entidad de acuerdo con su participacion en el activo. Estos a su vez se descomponen en componentes.



I. Bloque 1: Cartera de Créditos

l.a. Componente 1: Modalidad

In [15]:

In [16]:

In [17]:

In [18]:

In [19]:

HHHHH I CONCENTRACION: HHI_MODALIDAD #HHHH#H#H#HH#HH#HH
# A continuacion se efectua el cdlculo del HHI con base en la referencia metodoldgica del documento.

CARTERA_MODALIDAD[ 'TOTAL'] = CARTERA_MODALIDAD[ 'COMERCIAL " ]+CARTERA_MODALIDAD[ 'CONSUMO" ]+CARTERA_MODALIDAD[ 'V
IVIENDA' ]+CARTERA_MODALIDAD[ 'MICROCREDITO"]

CARTERA_MODALIDAD[ 'COMERCIAL_SiCUAD'] = ((((CARTERA_MODALIDAD['COMERCIAL']/CARTERA_MODALIDAD[ 'TOTAL']).fillna
(0))**2)*10000) .astype('inte4")

CARTERA_MODALIDAD[ 'CONSUMO SiCUAD'] = ((((CARTERA_MODALIDAD[ 'CONSUMO']/CARTERA_MODALIDAD['TOTAL']).fillna(®))
**2)*10000) .astype('int64")

CARTERA_MODALIDAD[ 'VIVIENDA SiCUAD'] = ((((CARTERA_MODALIDAD['VIVIENDA']/CARTERA MODALIDAD['TOTAL']).fillna(®
))**2)*10000) .astype('int64")

CARTERA_MODALIDAD[ 'MICROCREDITO SiCUAD'] = ((((CARTERA_MODALIDAD['MICROCREDITO']/CARTERA_MODALIDAD['TOTAL']).
fillna(@))**2)*10000).astype( ' int64")

CARTERA_MODALIDAD[ 'HHI_MODALIDAD'] = CARTERA MODALIDAD['COMERCIAL_SiCUAD'] + CARTERA_MODALIDAD[ 'CONSUMO_SiCUA
D'] + CARTERA_MODALIDAD['VIVIENDA_SiCUAD'] + CARTERA_MODALIDAD['MICROCREDITO_SiCUAD']

CARTERA_MODALIDAD[ 'CALIFICACION_MODALIDAD'] = np.where( (CARTERA_MODALIDAD[ 'HHI_MODALIDAD'] >= @) & (CARTERA_M
ODALIDAD[ 'HHI_MODALIDAD'] < 2000), 1,
np.where( (CARTERA_MODALIDAD[ 'HHI_MODALIDAD'] >= 2000) & (CARTERA
_MODALIDAD[ 'HHI_MODALIDAD'] <4000), 2,
np.where( (CARTERA_MODALIDAD[ 'HHI_MODALIDAD'] >= 4000) &
(CARTERA_MODALIDAD[ 'HHI_MODALIDAD'] < 6008), 3,
np.where((CARTERA_MODALIDAD[ 'HHI_MODALIDAD'] >=
6000) & (CARTERA_MODALIDAD[ 'HHI_MODALIDAD'] < 8000), 4,
np.where( (CARTERA_MODALIDAD[ 'HHI_MODAL
IDAD'] >= 800@) & (CARTERA_MODALIDAD['HHI_MODALIDAD'] <= 10000), 5, 0)))))



In [20]: CARTERA_MODALIDAD.head

Out[20]:
FECHA ENTIDAD

(n=5)

CF COMERCIAL CONSUMO VIVIENDA MICROCREDITO

TOTAL
MODALIDADES

POND_COMERCIAL POND_C!

BANCO
2017- COMERCIAL  GRUPO
o 2017- COMERCIAL  GRUPO 2864446 4451212 1677224
SA.
BANCO
2017- GRUPO
1 2 DAVIVIEI\éDAA BoLlvAR 28519031 15331996 12685701
BANCO DE
2 2017- “pogota CRYPO 35617003 9802517 2439878
01-01 SA AVAL
BANCO DE
3 2017 oecipenTE  CRUPO 18061713 6686295 1009165
01-01 SA AVAL
BANCO
4 2017 popyLar  GRUPO 7013626 8892728 514788
01-01 SA AVAL

In [21]: | #######HHH#H###E RIESGO_MODALIDAD #H###HHMHHH#HHHIHHE

11

1723

8482

362051

7186

8994606.96

56655212.70

51221540.27

25957173.99

16428329.97

0.318463

0.503379

0.753923

0.703532

0.426923

Modalidad: entiéndase cartera comercial, consumo, vivienda y microcrédito. El indicador de cartera en riesgo en el momento de la evaluacién por
modalidad permite saber que tan riesgosa es, y la calificacién que se asignara para cada caso resultara de tomar la serie histérica de 60 meses para el
sistema y hacer una distribucion de la muestra en percentiles del 20% (cinco grupos) ubicando el indicador de la entidad entre los rangos:

In [22]: PERCENTIL_COMERCIAL_20
PERCENTIL_COMERCIAL_40
PERCENTIL_COMERCIAL_60
PERCENTIL_COMERCIAL_80

In [23]: PERCENTIL_CONSUMO 20
PERCENTIL_CONSUMO 40
PERCENTIL_CONSUMO 60
PERCENTIL_CONSUMO_ 80

= np.percentile(ICR_SISTEMA[ 'COMERCIAL'],
= np.percentile(ICR_SISTEMA[ 'COMERCIAL'],
= np.percentile(ICR_SISTEMA[ 'COMERCIAL'],
= np.percentile(ICR_SISTEMA[ 'COMERCIAL'],

np.percentile(ICR_SISTEMA[ "CONSUMO'], 20)
np.percentile(ICR_SISTEMA[ 'CONSUMO'], 40)
np.percentile(ICR_SISTEMA[ 'CONSUMO'], 6@)
np.percentile(ICR_SISTEMA[ 'CONSUMO'], 89)

20)
40)
60)
80)



In [24]:

In [25]:

In [26]:

In [27]:

In [28]:

np.percentile(ICR_SISTEMA[ 'VIVIENDA'], 20)
np.percentile(ICR_SISTEMA[ 'VIVIENDA'], 40)
np.percentile(ICR_SISTEMA[ 'VIVIENDA'], 60)
np.percentile(ICR_SISTEMA[ 'VIVIENDA'], 80)

PERCENTIL_VIVIENDA_20
PERCENTIL_VIVIENDA_40
PERCENTIL_VIVIENDA_60
PERCENTIL_VIVIENDA_ 80

PERCENTIL_MICROCREDITO_20
PERCENTIL_MICROCREDITO_40
PERCENTIL_MICROCREDITO_60
PERCENTIL_MICROCREDITO_80

np.percentile(ICR_SISTEMA[ "MICROCREDITO'], 20)
np.percentile(ICR_SISTEMA[ 'MICROCREDITO'], 40)
np.percentile(ICR_SISTEMA[ 'MICROCREDITO'], 60)
np.percentile(ICR_SISTEMA[ 'MICROCREDITO'], 80)

ICR_ENTIDAD[ 'RIESGO_COMERCIAL'] = np.where(ICR_ENTIDAD['COMERCIAL']<= PERCENTIL_COMERCIAL_ 20, 1,
np.where((ICR_ENTIDAD[ 'COMERCIAL']>PERCENTIL_COMERCIAL_20) & (ICR_E
NTIDAD[ 'COMERCIAL']<= PERCENTIL_COMERCIAL_40), 2,
np.where((ICR_ENTIDAD[ 'COMERCIAL']>PERCENTIL_COMERCIAL_40)
& (ICR_ENTIDAD['COMERCIAL']<= PERCENTIL_COMERCIAL_60), 3,
np.where((ICR_ENTIDAD[ 'COMERCIAL']>PERCENTIL_COMERC
IAL_60) & (ICR_ENTIDAD['COMERCIAL']<= PERCENTIL_COMERCIAL_80), 4,
np.where(ICR_ENTIDAD[ 'COMERCIAL']>PERCENTIL
_COMERCIAL_80, 5, ©)))))

ICR_ENTIDAD[ 'RIESGO_CONSUMO'] = np.where(ICR_ENTIDAD[ 'CONSUMO' ]<= PERCENTIL_CONSUMO 20, 1,
np.where((ICR_ENTIDAD[ 'CONSUMO' ]>PERCENTIL_CONSUMO_20) & (ICR_ENTID
AD[ 'CONSUMO' J<= PERCENTIL_CONSUMO_40), 2,
np.where((ICR_ENTIDAD[ 'CONSUMO' ]>PERCENTIL_CONSUMO_40) & (I
CR_ENTIDAD[ 'CONSUMO']<= PERCENTIL_CONSUMO_60), 3,
np.where((ICR_ENTIDAD[ 'CONSUMO' ]>PERCENTIL_CONSUMO_
60) & (ICR_ENTIDAD['CONSUMO']<= PERCENTIL_CONSUMO_80), 4,
np.where(ICR_ENTIDAD[ 'CONSUMO' ]>PERCENTIL_C
ONSUMO_80, 5, 0)))))

ICR_ENTIDAD[ 'RIESGO_VIVIENDA'] = np.where(ICR_ENTIDAD['VIVIENDA']<= PERCENTIL_VIVIENDA 20, 1,
np.where((ICR_ENTIDAD[ 'VIVIENDA' ]>PERCENTIL_VIVIENDA_208) & (ICR_ENT
IDAD[ 'VIVIENDA']<= PERCENTIL_VIVIENDA_40), 2,
np.where((ICR_ENTIDAD[ 'VIVIENDA' ]>PERCENTIL_VIVIENDA_40) &
(ICR_ENTIDAD[ 'VIVIENDA']<= PERCENTIL_VIVIENDA 60), 3,
np.where((ICR_ENTIDAD[ 'VIVIENDA']>PERCENTIL_VIVIEND
A _60) & (ICR_ENTIDAD['VIVIENDA']<= PERCENTIL_VIVIENDA 890), 4,
np.where(ICR_ENTIDAD[ 'VIVIENDA' ]>PERCENTIL_
VIVIENDA_86, 5, 0)))))



In [29]:

In

In

In

In

In

[30]:

[31]:

[32]:

[33]:

[34]:

ICR_ENTIDAD[ 'RIESGO_MICROCREDITO'] = np.where(ICR_ENTIDAD[ 'MICROCREDITO']J<= PERCENTIL_MICROCREDITO 20, 1,
np.where((ICR_ENTIDAD[ 'MICROCREDITO']>PERCENTIL_MICROCREDITO_ 20) &
(ICR_ENTIDAD[ 'MICROCREDITO' J<= PERCENTIL_MICROCREDITO 40), 2,
np.where((ICR_ENTIDAD[ 'MICROCREDITO']>PERCENTIL_MICROCREDIT
0_40) & (ICR_ENTIDAD['MICROCREDITO']<= PERCENTIL_MICROCREDITO_ 60), 3,
np.where((ICR_ENTIDAD[ 'MICROCREDITO' ]>PERCENTIL_MIC
ROCREDITO_60) & (ICR_ENTIDAD['MICROCREDITO']<= PERCENTIL_MICROCREDITO_80), 4,
np.where(ICR_ENTIDAD[ 'MICROCREDITO' ]>PERCEN
TIL_MICROCREDITO 80, 5, 0)))))

CARTERA_MODALIDAD['LLAVE'] = CARTERA_MODALIDAD['FECHA'].map(str) + CARTERA_MODALIDAD['ENTIDAD'].map(str)

ICR_ENTIDAD['LLAVE'] = ICR_ENTIDAD['FECHA'].map(str) + ICR_ENTIDAD['ENTIDAD'].map(str)

CARTERA_POND = pd.DataFrame(CARTERA_MODALIDAD, columns = ['LLAVE', 'POND_COMERCIAL', 'POND_CONSUMO', 'POND_VI
VIENDA', 'POND_MICROCREDITO'])

ICR_ENTIDAD2 = ICR_ENTIDAD.merge(CARTERA_POND, on = 'LLAVE', how = 'left')

ICR_ENTIDAD2[ 'APORTE_CONSUMO'] = ICR_ENTIDAD2['RIESGO_CONSUMO'] * ICR_ENTIDAD2['POND_CONSUMO' ]

ICR_ENTIDAD2[ 'APORTE_COMERCIAL'] = ICR_ENTIDAD2['RIESGO_COMERCIAL'] * ICR_ENTIDAD2['POND_COMERCIAL']
ICR_ENTIDAD2[ 'APORTE_VIVIENDA'] = ICR_ENTIDAD2['RIESGO_VIVIENDA'] * ICR_ENTIDAD2['POND_VIVIENDA']
ICR_ENTIDAD2[ 'APORTE_MICROCREDITO'] = ICR_ENTIDAD2['RIESGO_MICROCREDITO'] * ICR_ENTIDAD2['POND_MICROCREDITO"]



In [35]: ICR_ENTIDAD2.head(n=5)

Out[35]:
FECHA ENTIDAD CF COMERCIAL CONSUMO VIVIENDA MICROCREDITO RIESGO_COMERCIAL RIESGO_CONS
2021- BANCO DE
0 12-01 BOGOTA SA. GRUPO AVAL 0.115044 0.089704 0.037790 0.258954 3
2021- BANCO
1 12-01  POPULAR S.A. GRUPO AVAL 0.075521 0.040320 0.031261 0.097736 1
2021- BANCOLOMBIA GRUPO
2 12-01 SA  BANCOLOMBIA 0.088370 0.090335 0.046719 0.151058 1
2021- BANCO DE
3 12-01 OCCIDENTE GRUPO AVAL 0.112900 0.066499  0.044587 0.000000 3
S.A.
BANCO
2021- GRUPO
4 12-01 DAVIVIEI\éD: BOLIVAR 0.121824 0.091875 0.073896 0.471399 5
»
In [36]: ICR_ENTIDAD3 = ICR_ENTIDAD2.groupby(['FECHA', 'ENTIDAD'],

In [37]: ICR_ENTIDAD3['CALIFICACION_MODALIDAD RIESGO']
AL'] + ICR_ENTIDAD3['APORTE_VIVIENDA'] + ICR_ENTIDAD3['APORTE_MICROCREDITO']

as_index = False).agg({"APORTE_CONSUMO": "sum",
"APORTE_COMERCIAL": "sum",
"APORTE_VIVIENDA": "sum",
"APORTE_MICROCREDITO": "sum"})

= ICR_ENTIDAD3[ 'APORTE_CONSUMO'] + ICR_ENTIDAD3[ 'APORTE_COMERCI



In [38]:

Out[38]:

In

In

In

In

In

In

[39]:

[40]:

[41]:

[42]:

[43]:

[44]:

ICR_ENTIDAD3.head(n=>5)

APORTE_COMERCIAL

APORTE_VIVIENDA

APORTE_MICROCREDITO CALIFICACION_MOL

FECHA  ENTIDAD APORTE_CONSUMO
BANCO
2021- COMERCIAL
O 1201  AVVILLAS 0.593788
SA.
2021. BANCO
1 DAVIVIENDA 1.205479
12-01
SA.
0001,  BANCO DE
2 BOGOTA 0.920295
12-01
SA.
o001. BANCO DE
3 . OCCIDENTE 0.255651
12-01
SA.
BANCO
a 292" popyLAR 0.669065
12-01 o

0.211776

2.162365

2.037434

2.050477

0.278855

#H#HAH AR HAH EVALUACION_COMPONENTE #HAH#HHAHARHBHARH
# De acuerdo con las definiciones metodoldgicas, se computan los resultados obtenidos por concentracion y por
riesgo, para lLlegar al resultado de Lla evaluacion por Modalidad.

Filtro_MODAL_Fecha
CARTERA_MODALIDAD2

Filtro ICR_Fecha = ICR_ENTIDAD3['FECHA'] == "2021-12-01"

ICR_ENTIDAD4 = ICR_ENTIDAD3[Filtro_ICR_Fecha]

CARTERA_MODALIDAD3 = pd.DataFrame(CARTERA_MODALIDAD2, columns = ['FECHA',

LIDAD'])

ICR_ENTIDADS

componente_1

pd.DataFrame(ICR_ENTIDAD4, columns = ['ENTIDAD',

CARTERA_MODALIDAD3.merge(ICR_ENTIDADS, on

0.194419

1.330509

0.086574

0.060857

0.051956

CARTERA_MODALIDAD[ 'FECHA'] == "2021-12-01"
CARTERA_MODALIDAD[Filtro_MODAL_Fecha]

= "ENTIDAD', how

0.000017

0.000277

0.021041

0.000000

0.000124

"ENTIDAD', 'CF', 'CALIFICACION_MODA

"CALIFICACION_MODALIDAD_RIESGO'])

= 'left')



In [45]: COMPONENTE_1 = np.round(componente_1)

In [46]: COMPONENTE_1['CALIFICACION_MODALIDAD RIESGO'] = COMPONENTE_1['CALIFICACION _MODALIDAD RIESGO'].astype('int64')



In [47]:

np.where( (COMPONENTE_1[ ' CALIFICACION_MODALIDAD'] == 1) & (COMPONENTE_1['C

COMPONENTE_1[ 'CALIF_COMPONENTE1'] =
= 1)) 1,

ALIFICACION_MODALIDAD RIESGO'] =

np.where( (COMPONENTE_1[ ' CALIFICACION_MODALIDAD'] == 1) & (COMPON
ENTE_1[ 'CALIFICACION_MODALIDAD RIESGO'] == 2), 2,

np.where( (COMPONENTE_1[ 'CALIFICACION_MODALIDAD'] == 1)
& (COMPONENTE_1['CALIFICACION_MODALIDAD RIESGO'] == 3), 3,
np.where( (COMPONENTE_1[ ' CALIFICACION_MODALIDA
D'] == 1) & (COMPONENTE_1['CALIFICACION MODALIDAD RIESGO'] == 4), 4,
np.where( (COMPONENTE_1['CALIFICACION_

MODALIDAD'] == 1) & (COMPONENTE_1['CALIFICACION MODALIDAD RIESGO'] == 5), 5,

np.where( (COMPONENTE_1[ 'CALIFICACION_MODALIDAD'] == 2) & (COMPONENTE_1['C
ALIFICACION_MODALIDAD RIESGO'] == 1), 2,
np.where( (COMPONENTE_1[ ' CALIFICACION_MODALIDAD'] == 2) & (COMPON
ENTE_1['CALIFICACION_MODALIDAD RIESGO'] == 2), 2,
np.where( (COMPONENTE_1[ 'CALIFICACION_MODALIDAD'] == 2)
& (COMPONENTE_1['CALIFICACION _MODALIDAD RIESGO'] == 3), 3,
np.where( (COMPONENTE_1[ ' CALIFICACION_MODALIDA
D'] == 2) & (COMPONENTE_1['CALIFICACION MODALIDAD RIESGO'] == 4), 4,
np.where( (COMPONENTE_1[ 'CALIFICACION_
MODALIDAD'] == 2) & (COMPONENTE_1['CALIFICACION_MODALIDAD RIESGO'] == 5), 5,

np.where( (COMPONENTE_1[ 'CALIFICACION _MODALIDAD'] == 3) & (COMPONENTE_1['C
ALIFICACION_MODALIDAD RIESGO'] == 1), 3,
np.where( (COMPONENTE_1[ ' CALIFICACION_MODALIDAD'] == 3) & (COMPON
ENTE_1['CALIFICACION_MODALIDAD RIESGO'] == 2), 3,
np.where( (COMPONENTE_1[ 'CALIFICACION_MODALIDAD'] == 3)
& (COMPONENTE_1['CALIFICACION_MODALIDAD RIESGO'] == 3), 3,
np.where( (COMPONENTE_1[ ' CALIFICACION_MODALIDA
D'] == 3) & (COMPONENTE_1['CALIFICACION MODALIDAD RIESGO'] == 4), 4,
np.where( (COMPONENTE_1[ 'CALIFICACION_
MODALIDAD'] == 3) & (COMPONENTE_1['CALIFICACION MODALIDAD RIESGO'] == 5), 5,

np.where( (COMPONENTE_1[ 'CALIFICACION _MODALIDAD'] == 4) & (COMPONENTE_1['C

ALIFICACION_MODALIDAD RIESGO'] == 1), 4,
np.where( (COMPONENTE_1[ ' CALIFICACION_MODALIDAD'] == 4) & (COMPON
ENTE_1['CALIFICACION_MODALIDAD RIESGO'] == 2), 4,
np.where( (COMPONENTE_1[ 'CALIFICACION_MODALIDAD'] == 4)
& (COMPONENTE_1['CALIFICACION_MODALIDAD RIESGO'] == 3), 4,
np.where( (COMPONENTE_1[ ' CALIFICACION_MODALIDA

D'] == 4) & (COMPONENTE_1['CALIFICACION MODALIDAD RIESGO'] == 4), 4,



np.where( (COMPONENTE_1[ 'CALIFICACION_
MODALIDAD'] == 4) & (COMPONENTE_1['CALIFICACION_MODALIDAD RIESGO'] == 5), 5, 5NN MIMIIN))

In [48]: COMPONENTE_1

Out[48]:
FECHA ENTIDAD CF CALIFICACION_MODALIDAD CALIFICACION_MODALIDAD _RIESGO CALIF_COMPONENTE1
2021- BANCO
0 12-01 COMERCIAL AV GRUPO AVAL 3 1 3
VILLAS S.A.
1 2021- BANCO GRUPO 9 5 5
12-01 DAVIVIENDA S.A. BOLIVAR
2021- BANCO DE
2 12-01 BOGOTA S A GRUPO AVAL 3 3 3
2021- BANCO DE
3 12-01 OCCIDENTE S.A. GRUPO AVAL 3 2 3
2021- BANCO
4 12-01 POPULAR S.A. GRUPO AVAL 3 1 3
5 2021- BANCOLOMBIA GRUPO 3 9 3
12-01 S.A. BANCOLOMBIA
COMPANIA DE
2021- GRUPO
6 FINANCIAMIENTO 5 5 5
12-01 TUYA S A BANCOLOMBIA
>
I.b. Sector

In [49]: | ############# CONCENTRACI ON: HHI_SECTOR ##HHHARHBHALH
# A continuacion se efectua el cdlculo del HHI con base en lLa referencia metodoldgica del documento.

In [50]: CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2 = CARTERA_COMERCIAL_SECTOR.copy()



In [51]:

In [52]:

In [53]:

CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['SERVICIOS SiCUAD'] = (CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['SERVICIOS']**2)*10000
CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['GOBIERNO_SiCUAD'] = (CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['GOBIERNO']**2)*10000
CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['INDUSTRIA SiCUAD'] = (CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['INDUSTRIA']**2)*10000
CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['COMERCIO_SiCUAD'] = (CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['COMERCIO']**2)*10000
CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['AGRICULTURA_SiCUAD'] = (CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2[ 'AGRICULTURA']**2)*10000
CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['CONSTRUCCION SiCUAD'] = (CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['CONSTRUCCION']**2)*10000
CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2[ 'MINERIA_SiCUAD'] = (CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['MINERIA']**2)*10000
CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['OTROS_SiCUAD'] = (CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['OTROS']**2)*10000

CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2[ 'HHI_SECTOR'] = CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['SERVICIOS_SiCUAD'] + CARTERA_COMERCIAL_S
ECTOR2[ 'GOBIERNO_SiCUAD'] + CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['INDUSTRIA SiCUAD'] + CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['COMERC
I0_SiCUAD'] + CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['AGRICULTURA_SiCUAD'] + CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['CONSTRUCCION_SiCUA
D'] + CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2[ 'MINERIA SiCUAD'] + CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['OTROS_SiCUAD']

CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['CALIFICACION_SECTOR'] = np.where( (CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2[ 'HHI_SECTOR'] >= @) &
(CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2[ 'HHI_SECTOR'] < 2000), 1,
np.where( (CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2[ 'HHI_SECTOR'] >= 2000) & (CA
RTERA_COMERCIAL_SECTOR2['HHI_SECTOR'] <4000), 2,
np.where((CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2[ 'HHI_SECTOR'] >= 400
@) & (CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['HHI_SECTOR'] < 6000), 3,
np.where((CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2[ 'HHI_SECTO
R'] >= 6000) & (CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2[ 'HHI_SECTOR'] < 8000), 4,
np.where( (CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['H
HI_SECTOR'] >= 8000) & (CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['HHI_SECTOR'] <= 10000), 5, 0)))))



In [54]: CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2.head(n=5)

out[54]:
FECHA ENTIDAD CF SERVICIOS GOBIERNO INDUSTRIA COMERCIO AGRICULTURA CONSTRUCCION MINERI
2017- BANCO DE .
0 501 BOGOTASA  GRUPOAVAL 0.440 0.032 0.216 0.156 0.022 0.106 0.0z
2017- BANCO .
1 1501 POPULARS A  GRUPOAVAL 0.362 0.143 0.192 0.156 0.022 0.100 0.0z
2017- BANCOLOMBIA GRUPO
2 oo SA  BANCOLOMBIA 0.412 0.024 0.190 0.142 0.021 0.201 0.0C
0017 BANCO DE
3 o0 OCCIDENTE  GRUPO AVAL 0.382 0.078 0.144 0.173 0.024 0.164 0.0z
SA.
BANCO
2017- GRUPO
4 oo DAVIVIEl\éD:\ BOLIVAR 0.411 0.019 0.160 0.124 0.043 0.214 0.01

5 rows x 22 columns

In [55]: | ##########A#E RIESGO _SECTOR #it####H#H##H###

Sector: de acuerdo con los grupos la clasificacién ClIU (Clasificacién de Actividades Econdmicas), los sectores a desarrollar son: comercio, industrias
manufactureras, construccion, actividades financieras y de seguros, administracion publica, suministro de electricidad, gas y agua, actividades
profesionales, actividades inmobiliarias, agricultura, ganaderia y caza, informacién y comunicaciones, actividades artisticas, y explotacién de minas y
canteras.

El criterio de riesgo del sector econémico se asocia a los datos de crecimiento del PIB sectorial publicado de manera trimestral por el DANE, y pondera
de acuerdo con la participacion de la cartera en cada uno de ellos para cada entidad. El indicador para este caso es la desviacion estandar frente a la
media del crecimiento del PIB total, de manera que los cambios mas bruscos hacia al alza o hacia la baja constituyen un mayor riesgo.

In [56]: | #### en primer lugar se definen Los rangos a través de las desviaciones estandar
st_dev_PIB = statistics.pstdev(CRECIMIENTO_PIB_TOTAL['TASA ANUAL'])
mean_PIB = statistics.mean(CRECIMIENTO PIB_TOTAL[ 'TASA ANUAL'])



In

In

In

In

[57]:

[58]:

[59]:

[60]:

RANGO4 = mean_PIB - (1.0*st_dev_PIB)
RANGO3 = mean_PIB - (©.5*st_dev_PIB)
RANGO2 = mean_PIB + (©.5*st_dev_PIB)
RANGO1 = mean_PIB + (1.0*st_dev_PIB)

#### en segundo lLugar, se contrasta con las tasas de crecimiento del PIB por sector

CRECIMIENTO_PIB_SECTOR[ 'RANGO1']=RANGO1
CRECIMIENTO_PIB_SECTOR[ 'RANGO2']=RANGO2
CRECIMIENTO_PIB_SECTOR[ 'RANGO3']=RANGO3
CRECIMIENTO_PIB_SECTOR[ 'RANGO4']=RANGO4

CRECIMIENTO_PIB_SECTOR['RIESGO_SECTOR'] = np.where(CRECIMIENTO_PIB_SECTOR['TASA DE CRECIMIENTO'] <= CRECIMIEN
TO_PIB_SECTOR[ 'RANGO4'], 5,

np.where((CRECIMIENTO_PIB_SECTOR['TASA DE CRECIMIENTO'] > CRECIM
IENTO_PIB_SECTOR[ 'RANGO4']) & (CRECIMIENTO PIB_SECTOR['TASA DE CRECIMIENTO'] <= CRECIMIENTO_PIB_SECTOR['RANGO
3']), 4,

np.where((CRECIMIENTO_PIB_SECTOR['TASA DE CRECIMIENTO']
> CRECIMIENTO_PIB_SECTOR['RANGO3']) & (CRECIMIENTO_PIB_SECTOR['TASA DE CRECIMIENTO'] <= CRECIMIENTO_PIB_SECTO
R['RANGO2']), 3,
np.where((CRECIMIENTO_PIB_SECTOR[ 'TASA DE CRECI
MIENTO'] > CRECIMIENTO_PIB_SECTOR['RANGO2']) & (CRECIMIENTO_PIB_SECTOR['TASA DE CRECIMIENTO'] <= CRECIMIENTO_
PIB_SECTOR[ 'RANGO1']), 2,
np.where(CRECIMIENTO_PIB_SECTOR['TASA

DE CRECIMIENTO'] >= CRECIMIENTO_PIB_SECTOR['RANGO1'], 1, ©)))))



In [61]: CRECIMIENTO_PIB_SECTOR.head(n=5)

Out[61]:
FECHA SECTOR TASADE o,ANGO1 RANGO2 RANGO3 RANGO4 RIESGO _SECTOR
CRECIMIENTO -

2017-03- AGRICULTURA, GANADERIA, CAZA,

0 o A Easere 0.097471 0.160731 0.114054 0.020698 -0.025979 3

1 2017'05’1' EXPLOTACION DE MINAS Y CANTERAS 0.198305 0.160731 0.114054 0.020698 -0.025979 1

2 2017'05’1' INDUSTRIAS MANUFACTURERAS 0.007143 0.160731 0.114054 0.020698 -0.025979 4
2017-03- SUMINISTRO DE ELECTRICIDAD, GAS,

3 o UASED. ORS, -0.010395 0.160731 0.114054 0.020698 -0.025979 4
2017-03-

4 o CONSTRUCCION 0.032584 0.160731 0.114054 0.020698 -0.025979 3

In [62]:  #### en tercer Llugar, se fusiona con la estructura por sector de lLa cartera comercial.

In [63]: PONDERADOR_PIB_SERVICIOS = PONDERADOR PIB_SERVICIOS.drop(columns = ["FECHA", "PIB SERVICIOS"])

In [64]: CRECIMIENTO_PIB_SECTOR2 = CRECIMIENTO_PIB_SECTOR.merge(PONDERADOR_PIB_SERVICIOS, on = 'SECTOR', how = 'left")
CRECIMIENTO_PIB_SECTOR2[ 'PONDERADOR'] = CRECIMIENTO_PIB_SECTOR2[ 'PONDERADOR'].fillna(1)



In [65]: CRECIMIENTO_PIB_SECTOR2.head(n=5)

Out[65]:
FECHA SECTOR TASADE o,NGO1 RANGO2 RANGO3 RANGO4 RIESGO SECTOR PONDERADOR
CRECIMIENTO =
2017-  AGRICULTURA, GANADERIA,
0 o  oATA SVCULTURAY B 0.097471 0160731 0.114054 0.020698 -0.025979 3 1.000000
2017-  EXPLOTACION DE MINAS Y
1 2 AT 0198305 0.160731 0.114054 0.020698 -0.025979 1 1.000000
2017- INDUSTRIAS
2 2 MANUFACT e A 0.007143 0160731 0.114054 0.020698 -0.025979 4 1.000000
2o17- SUMINISTRO DE
3 ELECTRICIDAD, GAS, VAPOR -0.010395 0.160731 0.114054 0.020698 -0.025979 4 0.141907
03-01
Y AGUA
4 ggfg{ CONSTRUCCION 0.032584 0160731 0.114054 0.020698 -0.025979 3 1.000000

In [66]: CRECIMIENTO_PIB_SECTOR2['TASA DE CRECIMIENTO p'] = CRECIMIENTO_PIB_SECTOR2['TASA DE CRECIMIENTO']*CRECIMIENTO
_PIB_SECTOR2[ 'PONDERADOR' ]
CRECIMIENTO_PIB_SECTOR2[ 'RIESGO_SECTOR_p'] = CRECIMIENTO_PIB_SECTOR2['RIESGO_SECTOR']*CRECIMIENTO_PIB_SECTOR2
[ ' PONDERADOR ' ]



In [67]: homologacion = {"SECTOR": ['AGRICULTURA, GANADERIA, CAZA, SILVICULTURA Y PESCA',
"EXPLOTACION DE MINAS Y CANTERAS',
' INDUSTRIAS MANUFACTURERAS',
'SUMINISTRO DE ELECTRICIDAD, GAS, VAPOR Y AGUA',
' CONSTRUCCION',
'COMERCIO AL POR MAYOR Y AL POR MENOR',
"INFORMACION Y COMUNICACIONES',
'ACTIVIDADES FINANCIERAS Y DE SEGUROS',
'ACTIVIDADES INMOBILIARIAS',
' ACTIVIDADES PROFESIONALES',
" ADMINISTRACION PUBLICA Y DEFENSA',
'ACTIVIDADES ARTISTICAS'],
"SECTOR_AJUSTADO": ['AGRICULTURA',
"MINERIA',
"INDUSTRIA',
'SERVICIOS',
' CONSTRUCCION',
' COMERCIO"',
'SERVICIOS',
'SERVICIOS',
'SERVICIOS',
'SERVICIOS',
'GOBIERNO',
'OTROS ' ]}

HOMOLOGA SECTORES = pd.DataFrame(data = homologacion)

In [68]: CRECIMIENTO_PIB_SECTOR3 = CRECIMIENTO_PIB_SECTOR2.merge(HOMOLOGA_SECTORES, on = 'SECTOR', how = 'left")

In [69]: CRECIMIENTO_PIB_SECTOR4

CRECIMIENTO_PIB_SECTOR3.groupby(['FECHA', 'SECTOR_AJUSTADO'],
as_index = False).agg({"TASA DE CRECIMIENTO p": "sum",
"RIESGO_SECTOR_p": "sum"})

In [70]: CRECIMIENTO_PIB_SECTOR4['LLAVE'] = CRECIMIENTO_ PIB_SECTOR4['FECHA'].map(str) + CRECIMIENTO_PIB_SECTOR4['SECTO
R_AJUSTADO' ].map(str)

In [71]: CRECIMIENTO_PIB_SECTOR5 = pd.DataFrame(CRECIMIENTO_PIB_SECTOR4, columns = ['LLAVE', 'RIESGO_SECTOR p'])

In [72]:  #### en segundo lugar, se contrasta con las tasas de crecimiento del PIB por sector



In [73]:

In [74]:

In [75]:

In [76]:

In [77]:

In [78]:

CARTERA_COMERCIAL_SECTOR3 = CARTERA_COMERCIAL_SECTOR.copy()

CARTERA_COMERCIAL_SECTOR4 = CARTERA_COMERCIAL_SECTOR3.melt(id_vars=["FECHA", "ENTIDAD", "CF"],
var_name="SECTOR_AJUSTADO",
value name="SECTOR_PONDERADO")

Filtro_TOTAL = CARTERA_COMERCIAL_SECTOR4[ 'SECTOR_AJUSTADO'] != "TOTAL"
CARTERA_COMERCIAL_SECTOR5 = CARTERA_COMERCIAL_SECTOR4[Filtro_TOTAL]

CARTERA_COMERCIAL_SECTOR5 ['LLAVE'] = CARTERA_COMERCIAL_SECTOR5 ['FECHA'].map(str) + CARTERA_COMERCIAL_SECTOR
5 ['SECTOR_AJUSTADO' ].map(str)

<ipython-input-76-7f2fc979f34d>:1: SettingWithCopyWarning:
A value is trying to be set on a copy of a slice from a DataFrame.
Try using .loc[row_indexer,col_indexer] = value instead

See the caveats in the documentation: https://pandas.pydata.org/pandas-docs/stable/user_guide/indexing.html#r
eturning-a-view-versus-a-copy

CARTERA_COMERCIAL_SECTOR5 ['LLAVE'] = CARTERA_COMERCIAL_SECTOR5 ['FECHA'].map(str) + CARTERA_COMERCIAL_SECT
OR5 ['SECTOR_AJUSTADO'].map(str)

CARTERA_COMERCIAL_SECTOR6 = CARTERA_COMERCIAL_SECTOR5.merge(CRECIMIENTO_PIB_SECTOR5, on = 'LLAVE', how = 'lef
t')

CARTERA_COMERCIAL_SECTOR6[ 'CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] = CARTERA_COMERCIAL_SECTOR6['RIESGO_SECTOR p']*CARTER
A_COMERCIAL_SECTOR6[ 'SECTOR_PONDERADO" ]



In [79]: CARTERA_COMERCIAL_SECTOR6.head(n=5)

e FECHA ENTIDAD CF SECTOR_AJUSTADO SECTOR_PONDERADO LLAVE RIESGO_SECTOR p CALI
o BE MK i svoos
1 Pl e GRUPO AVAL SERVICIOS 0362 . 00.000muiCo 2526112
2 o1 o CORNSA BANCOLOMBIA SERVICIOS 0412 04,00,008ERVICIOS 2.526112
3 o o?:@'fgéjﬁ GRUPO AVAL SERVICIOS 0382 1 00.000mmuiCo 2526112
o MT owmEwon S serviios

In [80]: CARTERA_COMERCIAL_SECTOR7 = CARTERA_COMERCIAL_SECTOR6.groupby(['FECHA', 'ENTIDAD', 'CF'],
as_index = False).agg({"CALIFICACION_SECTOR_RIESGO": "sum"})

In [81]: CARTERA_COMERCIAL_SECTOR7.head(n=5)

Out[81]:
FECHA ENTIDAD CF CALIFICACION_SECTOR_RIESGO
0 2017-12-01 BANCO COMERCIAL AV VILLAS S.A. GRUPO AVAL 3.080811
1 2017-12-01 BANCO DAVIVIENDA S.A. GRUPO BOLIVAR 3.209232
2 2017-12-01 BANCO DE BOGOTA S.A. GRUPO AVAL 3.107489
3 2017-12-01 BANCO DE OCCIDENTE S.A. GRUPO AVAL 3.122975
4 2017-12-01 BANCO POPULAR S.A. GRUPO AVAL 3.119453

In [82]: | ############# EVALUACION _COMPONENTE #HH##AH#HHHHH
# De acuerdo con las definiciones metodoldgicas, se computan lLos resultados obtenidos por concentracion y por
riesgo, para lLlegar al resultado de La evaluacion por Sector Econdmico.



In

In

In

In

In

In

In

[83]:

[84]:

[85]:

[86]:

[87]:

[88]:

[89]:

Filtro_SECTOR_Fecha = CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2['FECHA'] == "2021-12-01"
CARTERA_COMERCIAL_SECTOR3 = CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2[Filtro_SECTOR_Fecha]

Filtro SECTOR_R_Fecha = CARTERA_COMERCIAL SECTOR7['FECHA'] == "2021-12-01"
CARTERA_COMERCIAL_SECTOR8 = CARTERA_COMERCIAL_SECTOR7[Filtro SECTOR_R_Fecha]

CARTERA_COMERCIAL_SECTOR4
IFICACION_SECTOR'])

pd.DataFrame(CARTERA_COMERCIAL_SECTOR3, columns ['FECHA', 'ENTIDAD', 'CF', 'CAL

CARTERA_COMERCIAL_SECTOR9
R_RIESGO'])

[ 'ENTIDAD', 'CALIFICACION_SECTO

pd.DataFrame(CARTERA_COMERCIAL_SECTOR8, columns

componente_2 = CARTERA_COMERCIAL_SECTOR4.merge(CARTERA_COMERCIAL_SECTOR9, on = "ENTIDAD', how = 'left')

COMPONENTE_2

np.round(componente_2)

COMPONENTE_2[ 'CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] = COMPONENTE_2['CALIFICACION _SECTOR_RIESGO'].astype('int64"')



In [90]:

COMPONENTE_2[ 'CALIF_COMPONENTE2'] = np.where((COMPONENTE_2[ 'CALIFICACION SECTOR'] == 1) & (COMPONENTE_2['CALI
FICACION_SECTOR_RIESGO'] == 1), 1,
np.where( (COMPONENTE_2[ ' CALIFICACION_SECTOR'] == 1) & (COMPONENT
E_2['CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] == 2), 2,
np.where( (COMPONENTE_2[ ' CALIFICACION_SECTOR'] == 1) & (
COMPONENTE_2[ 'CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] == 3), 3,
np.where( (COMPONENTE_2[ ' CALIFICACION_SECTOR']
== 1) & (COMPONENTE_2[ 'CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] == 4), 4,
np.where( (COMPONENTE_2[ ' CALIFICACION_
SECTOR'] == 1) & (COMPONENTE_2['CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] == 5), 5,

np.where ( (COMPONENTE_2[ ' CALIFICACION_SECTOR'] == 2) & (COMPONENTE_2['CALI
FICACION_SECTOR_RIESGO'] == 1), 2,
np.where( (COMPONENTE_2[ 'CALIFICACION_SECTOR'] == 2) & (COMPONENT
E_2['CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] == 2), 2,
np.where( (COMPONENTE_2[ ' CALIFICACION_SECTOR'] == 2) & (
COMPONENTE_2[ ' CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] == 3), 3,
np.where( (COMPONENTE_2[ ' CALIFICACION_SECTOR']
== 2) & (COMPONENTE_2['CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] == 4), 4,
np.where( (COMPONENTE_2[ 'CALIFICACION_
SECTOR'] == 2) & (COMPONENTE_2['CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] == 5), 5,

np.where( (COMPONENTE_2[ 'CALIFICACION_SECTOR'] == 3) & (COMPONENTE_2[ 'CALI
FICACION_SECTOR_RIESGO'] == 1), 3,
np.where( (COMPONENTE_2[ ' CALIFICACION_SECTOR'] == 3) & (COMPONENT
E_2['CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] == 2), 3,
np.where( (COMPONENTE_2[ ' CALIFICACION_SECTOR'] == 3) & (
COMPONENTE_2[ 'CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] == 3), 3,
np.where( (COMPONENTE_2[ ' CALIFICACION_SECTOR']
== 3) & (COMPONENTE_2[ 'CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] == 4), 4,
np.where( (COMPONENTE_2[ ' CALIFICACION_
SECTOR'] == 3) & (COMPONENTE_2['CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] == 5), 5,

np.where( (COMPONENTE_2[ 'CALIFICACION_SECTOR'] == 4) & (COMPONENTE_2['CALI
FICACION_SECTOR_RIESGO'] == 1), 4,
np.where( (COMPONENTE_2[ ' CALIFICACION_SECTOR'] == 4) & (COMPONENT
E_2['CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] == 2), 4,
np.where( (COMPONENTE_2[ 'CALIFICACION_SECTOR'] == 4) & (
COMPONENTE_2[ ' CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] == 3), 4,
np.where( (COMPONENTE_2[ ' CALIFICACION_SECTOR']
== 4) & (COMPONENTE_2['CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] == 4), 4,



In [91]:

Out[91]:

np.where( (COMPONENTE_2[ "CALIFICACION
SECTOR'] == 4) & (COMPONENTE_2['CALIFICACION_SECTOR_RIESGO'] == 5), 5, 5)))NDNNNMIIMIIN))
»

COMPONENTE_2

FECHA ENTIDAD CF CALIFICACION_SECTOR CALIFICACION_SECTOR_RIESGO CALIF_COMPONENTE2
0 ?(2)_2011_ BANCO DE BOG(S)K GRUPO AVAL 2 2 2
1 ?(2)_2011_ BANCO POPUI;?“E GRUPO AVAL 2 2 2
2 ?(2)_2011_ BANCOLOMBIA S.A. BANCOI?gl\l/-IJBPIg 2 2 2
s NODE aumoam : : :
4 ?(2)_2011_ BANCO DAVIVIEI;I?: GRUPO BOLIVAR 2 2 2
5 2021- BANCO COMERCIAL GRUPO AVAL 5 5 >

12-01 AV VILLAS S.A.

l.c. Calificacion de riesgo de cartera

In [92]:

In [93]:

In [94]:

HBHAHHHHBHBHHCONCENTRACION: HHI_RIESGO DE CARTERA #HHBHHHHHHHHH
#A continuacion se efectua el cdlculo del HHI con base en la referencia metodoldgica del documento.

CALIFICACION_CARTERA2 = CALIFICACION_CARTERA.copy()

CALIFICACION_CARTERA2[ 'CATEGORIA A _SiCUAD'] = ((((CALIFICACION_CARTERA2[ 'CATEGORIA A']/CALIFICACION_CARTERA2[
"TOTAL']).fillna(@))**2)*10000).astype( " 'int64")
CALIFICACION_CARTERA2[ 'CATEGORIA B_SiCUAD'] = ((((CALIFICACION_CARTERA2['CATEGORIA B']/CALIFICACION_CARTERA2[
"TOTAL']).fillna(@))**2)*10000).astype( 'int64")
CALIFICACION_CARTERA2[ 'CATEGORIA C_SiCUAD'] = ((((CALIFICACION_CARTERA2['CATEGORIA C']/CALIFICACION_ CARTERA2[
"TOTAL']).fillna(@))**2)*10000).astype( 'int64")
CALIFICACION_CARTERA2['CATEGORIA D_SiCUAD'] = ((((CALIFICACION_CARTERA2['CATEGORIA D']/CALIFICACION CARTERA2[
"TOTAL']).fillna(@))**2)*10000).astype('int64")
CALIFICACION_CARTERA2[ 'CATEGORIA E_SiCUAD'] = ((((CALIFICACION_CARTERA2[ 'CATEGORIA E']/CALIFICACION_CARTERA2[
"TOTAL']).fillna(@))**2)*10000).astype( " 'int64")



In [95]:

In [96]:

In [97]:

CALIFICACION_CARTERA2[ "HHI_CALIFICACION'] = CALIFICACION_CARTERA2[ 'CATEGORIA A_SiCUAD'] + CALIFICACION_CARTER
A2[ "CATEGORIA B_SiCUAD'] + CALIFICACION_CARTERA2[ 'CATEGORIA C_SiCUAD'] + CALIFICACION_CARTERA2[ 'CATEGORIA D_S
iCUAD'] + CALIFICACION_CARTERA2['CATEGORIA E_SiCUAD']

CALIFICACION CARTERA2['CALIFICACION calif'] = np.where((CALIFICACION CARTERA2[ 'HHI_CALIFICACION'] >= @) & (CA
LIFICACION CARTERA2[ 'HHI_CALIFICACION'] < 2000), 1,
np.where( (CALIFICACION CARTERA2[ 'HHI_CALIFICACION'] >= 2000) & (
CALIFICACION CARTERA2[ 'HHI_CALIFICACION'] <4000), 2,
np.where( (CALIFICACION CARTERA2[ 'HHI_CALIFICACION'] >= 4
000) & (CALIFICACION_CARTERA2['HHI_CALIFICACION'] < 6000), 3,
np.where((CALIFICACION CARTERA2[ 'HHI_CALIFICACI
ON'] >= 6000) & (CALIFICACION_CARTERA2[ 'HHI_CALIFICACION'] < 8000), 4,
np.where( (CALIFICACION CARTERA2[ 'HHI_C
ALIFICACION'] >= 8000) & (CALIFICACION_ CARTERA2['HHI_CALIFICACION'] <= 10008), 5, 0)))))

### En este componente particular se hace un ajuste, puesto que Lo habitual es que exista un alto nivel de co
ncentracion en la calificacion "A"

### De esta manera, si la cartera esta concentrada en "A", recibe una calificacion de 1, de Lo contrario apli
ca el criterio de concentracion condicionado en la anterior celda.

CALIFICACION_CARTERA2[ 'CALIFICACION CALIFICACION'] = np.where((CALIFICACION_CARTERA2[ 'CATEGORIA A'] > CALIFIC
ACION_CARTERA2['CATEGORIA B']) & (CALIFICACION_CARTERA2['CATEGORIA A'] > CALIFICACION CARTERA2['CATEGORIA C'
]) & (CALIFICACION CARTERA2[ 'CATEGORIA A'] > CALIFICACION_CARTERA2['CATEGORIA D']) & (CALIFICACION_CARTERA2][
"CATEGORIA A'] > CALIFICACION_CARTERA2[ 'CATEGORIA E']), 1, CALIFICACION_CARTERA2['CALIFICACION calif'])



In [98]: CALIFICACION_CARTERA2.head(n=5)

out[98]:
CECHA  ENTIDAD oF  ToTAL  RIESGo CATEGORIA CATEGORIA CATEGORIA CATEGORIA CATEGORIA CATEGOF
A B c D E A SiCU
BANCO
2017- COMERCIAL  GRUPO .
o 20N COMERCIA Y 8994606 56344829 8431158 252289 127377 98501 85280 81
SA.
BANCO
1 2017 pavivienpa  CRUPO saansot1o 448821124 52167001 2376705 822937 886691 401876 8
01-01 DA BOLIVAR
BANCO DE
2 2017- Taocota  CRUPO 51001540 451031974 46711220 2123207 1413906 660901 312304 8
01-01 o AVAL
BANCO DE
3 2017 occipENTE  CRYPO 55057173 245436206 23502811 1138736 519397 509957 286270 8
01-01 MK AVAL
BANCO
a4 2017 popylar  CRUPO  yeio8320  678837.91 15749492 210460 105095 255058 108224 9
01-01 o AVAL

In [99]: | ####u##tt#tstt RIESGO _CALIFICACION H##HHBHHHHHHHHA

Calificacion de riesgo: de acuerdo con la categorizacion definida en el “Capitulo Il: Gestion del Riesgo de Crédito” de la Circular Basica Contable y
Financiera, el componente a evaluar es el indicador de cartera en riesgo por entidad y por calificacion, en contraste con su propio comportamiento

historico distribuido en percentiles del 20%. En este sentido, se obtiene la tendencia de la entidad en términos de calidad de carteray se da la

relevancia de acuerdo con la categoria, es decir si esta mas concentrado en “D” es peor que si esta mas concentrado en “C”.

In [100]: CALIFICACION_CARTERA3 = CALIFICACION_CARTERA.copy()

In [101]: CALIFICACION_CARTERA3['ICR'] = CALIFICACION_CARTERA3['RIESGO'] / CALIFICACION_CARTERA3['TOTAL']



In [102]:

In [103]:

In [104]:

out[104]:

PERCENTIL_ICR_20
PERCENTIL_ICR_40
PERCENTIL_ICR_60
PERCENTIL_ICR_80

CALIFICACION_CARTERA3[ 'RIESGO_CALIFICACION'] =
np.where((CALIFICACION_CARTERA3['ICR']>PERCENTIL_ICR_20) & (CALIFIC
ACION_CARTERA3['ICR']<= PERCENTIL_ICR 40), 2,

NTIL_ICR_80, 5, 9)))))

CALIFICACION_CARTERA3.head(n=5)

np.percentile(CALIFICACION_CARTERA3['ICR'], 20)
np.percentile(CALIFICACION_CARTERA3['ICR'], 40)
np.percentile(CALIFICACION_CARTERA3['ICR'], 60)
np.percentile (CALIFICACION_CARTERA3['ICR'], 89)

np.where(CALIFICACION CARTERA3['ICR']<= PERCENTIL_ICR 20, 1,

np.where( (CALIFICACION_CARTERA3[ 'ICR']>PERCENTIL_ICR_40) &
(CALIFICACION_CARTERA3['ICR']<= PERCENTIL_ICR 60), 3,

np.where( (CALIFICACION CARTERA3['ICR']>PERCENTIL_IC
R_60) & (CALIFICACION CARTERA3['ICR']<= PERCENTIL_ICR_89), 4,

np.where(CALIFICACION CARTERA3[ 'ICR']>PERCE

CATEGORIA CATEGORIA CATEGORIA CATEGORIA CATEGORIA

FECHA  ENTIDAD CF  TOTAL  RIESGO A A A A A ICR
BANCO
2017- COMERCIAL  GRUPO
0 AN R, ORI 8994606 56344829 8431158 252289 127377 98501 85280 0.062643
SA.
2017- BANCO  5rupo
1 DAVIVIENDA 56655212 448821124 52167001 2376705 822937 886691 401876 0.079220
01-01 O BOLIVAR
2017 BANCODE  pipg
2 BOGOTA 51221540 451031974 46711220 2123207 1413906 660901 312304 0.088055
01-01 oA AVAL
2017- BANCODE  pipg
3 OCCIDENTE 25057173 2454362.06 23502811 1138736 519397 509957 286270 0.094554
01-01 oy AVAL
BANCO
a 297 popuLaR  ORIFO 16428320  678837.91 15749492 210460 105095 255058 108224 0.041321

S.A.
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In

In

In
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[105]:

[106]:

[107]:

[108]:

[109]:

[110]:

[111]:

wiH A EVALUACION_COMPONENTE #####HARHHARHH

# De acuerdo con las definiciones metodoldgicas, se computan los resultados obtenidos por concentracion y por
riesgo, para lLlegar al resultado de la evaluacion por Riesgo de Cartera.

Filtro_CALIF_Fecha = CALIFICACION_CARTERA2['FECHA'] == "2021-12-01"
CALIFICACION_CARTERA2a = CALIFICACION_CARTERA2[Filtro_CALIF_Fecha]

Filtro_CALIF_R_Fecha = CALIFICACION_CARTERA3['FECHA'] == "2021-12-01"
CALIFICACION_CARTERA3b CALIFICACION_CARTERA3[Filtro_ CALIF_R_Fecha]

CALIFICACION_CARTERA2b
ION_CALIFICACION'])

pd.DataFrame(CALIFICACION_CARTERA2a, columns

CALIFICACION CARTERA3c pd.DataFrame(CALIFICACION_ CARTERA3b, columns

componente_3

CALIFICACION_CARTERA2b.merge(CALIFICACION_CARTERA3c, on

COMPONENTE_3

np.round(componente_3)

['FECHA', 'ENTIDAD', 'CF',

"CALIFICAC

["ENTIDAD', 'RIESGO_CALIFICACION'])

"ENTIDAD', how

"left')



In [112]:

COMPONENTE_3[ 'CALIF_COMPONENTE3" ]
['RIESGO_CALIFICACION'] == 1), 1,

np.where( (COMPONENTE_3[ 'CALIFICACION CALIFICACION'] == 1) & (COMPONENTE_3

np.where( (COMPONENTE_3[ ' CALIFICACION_CALIFICACION'] == 1) & (COM
PONENTE_3[ 'RIESGO_CALIFICACION'] == 2), 2,
np.where( (COMPONENTE_3[ 'CALIFICACION_CALIFICACION'] ==
1) & (COMPONENTE_3['RIESGO_CALIFICACION'] == 3), 3,
np.where( (COMPONENTE_3[ ' CALIFICACION_CALIFICAC
ION'] == 1) & (COMPONENTE_3['RIESGO CALIFICACION'] == 4), 4,
np.where( (COMPONENTE_3[ 'CALIFICACION
CALIFICACION'] == 1) & (COMPONENTE_3['RIESGO_CALIFICACION'] == 5), 5,

np.where ( (COMPONENTE_3[ 'CALIFICACION_CALIFICACION'] == 2) & (COMPONENTE_3
['RIESGO_CALIFICACION'] == 1), 2,
np.where ((COMPONENTE_3[ 'CALIFICACION_CALIFICACION'] == 2) & (COM
PONENTE_3[ 'RIESGO_CALIFICACION'] == 2), 2,
np.where ( (COMPONENTE_3[ ' CALIFICACION_CALIFICACION'] ==
2) & (COMPONENTE_3['RIESGO_CALIFICACION'] == 3), 3,
np.where( (COMPONENTE_3[ ' CALIFICACION_CALIFICAC
ION'] == 2) & (COMPONENTE_3['RIESGO CALIFICACION'] == 4), 4,
np.where ( (COMPONENTE_3[ ' CALIFICACION_
CALIFICACION'] == 2) & (COMPONENTE_3['RIESGO_CALIFICACION'] == 5), 5,

np.where( (COMPONENTE_3[ 'CALIFICACION CALIFICACION'] == 3) & (COMPONENTE_3
['RIESGO_CALIFICACION'] == 1), 3,
np.where( (COMPONENTE_3[ ' CALIFICACION_CALIFICACION'] == 3) & (COM
PONENTE_3[ 'RIESGO_CALIFICACION'] == 2), 3,
np.where( (COMPONENTE_3[ 'CALIFICACION_CALIFICACION'] ==
3) & (COMPONENTE_3['RIESGO_CALIFICACION'] == 3), 3,
np.where( (COMPONENTE_3[ ' CALIFICACION_CALIFICAC
ION'] == 3) & (COMPONENTE_3['RIESGO CALIFICACION'] == 4), 4,
np.where( (COMPONENTE_3[ 'CALIFICACION_
CALIFICACION'] == 3) & (COMPONENTE_3['RIESGO_CALIFICACION'] == 5), 5,

np.where( (COMPONENTE_3[ 'CALIFICACION CALIFICACION'] == 4) & (COMPONENTE_3
['RIESGO_CALIFICACION'] == 1), 4,
np.where( (COMPONENTE_3[ ' CALIFICACION_CALIFICACION'] == 4) & (COM
PONENTE_3[ 'RIESGO_CALIFICACION'] == 2), 4,
np.where( (COMPONENTE_3[ 'CALIFICACION_CALIFICACION'] ==
4) & (COMPONENTE_3['RIESGO_CALIFICACION'] == 3), 4,
np.where( (COMPONENTE_3[ ' CALIFICACION_CALIFICAC
ION'] == 4) & (COMPONENTE_3['RIESGO_CALIFICACION'] == 4), 4,



np.where( (COMPONENTE_3[ "CALIFICACION
CALIFICACION'] == 4) & (COMPONENTE_3['RIESGO CALIFICACION'] == 5), 5, 5NN

In [113]: COMPONENTE_3

out[113]:
FECHA ENTIDAD CF CALIFICACION_CALIFICACION RIESGO_CALIFICACION CALIF_COMPONENTE3
2021-  BANCO COMERCIAL AV
0 1201 VILLAS S.A. GRUPO AVAL 1 1 1
2021-
1 2021 BANCODAVIVIENDASA. GRUPO BOLIVAR 1 3 3
2021-
2 2021 BANCODEBOGOTASA.  GRUPO AVAL 1 3 3
2021-  BANCO DE OCCIDENTE
3 22 S&  GRUPOAVAL 1 3 3
2021-
4 202 BANCOPOPULARSA.  GRUPOAVAL 1 1 1
2021- GRUPO
5 22 BANCOLOMBIASA. oy oo b 1 2 2
COMPARIA DE
2021- GRUPO
6 oo FINANCIAMENTOTUYA  gyyco Gupia 1 5 5

Il. Bloque 2: Portafolio de Inversiones

Il.a. Tipo de inversion

In [114]: | ######n###### CONCENTRACION: HHI _INVERSIONES #H#HH##HIHIHH
#A continuacion se efectua el cdlculo del HHI con base en la referencia metodoldgica del documento.

In [115]: PORTAFOLIO INVERSIONES2 = PORTAFOLIO_INVERSIONES.copy()



In [116]:

In [117]:

In [118]:

PORTAFOLIO INVERSIONES2['TITULOS DE TESORERIA - TES SiCUAD'] = ((((PORTAFOLIO INVERSIONES2['TITULOS DE TESORE
RIA - TES']/PORTAFOLIO INVERSIONES2['TOTAL']).fillna(@))**2)*10000).astype( int64")

PORTAFOLIO INVERSIONES2['OTROS TITULOS EMITIDOS POR EL GOBIERNO NACIONAL_SiCUAD'] = ((((PORTAFOLIO_INVERSIONE
S2['OTROS TITULOS EMITIDOS POR EL GOBIERNO NACIONAL']/PORTAFOLIO INVERSIONES2['TOTAL']).fillna(@))**2)*10000)
.astype('inte4")

PORTAFOLIO_INVERSIONES2[ 'EMISORES NACIONALES - INSTRUMENTOS REPRESENTATIVOS DE DEUDA_SiCUAD'] = ((((PORTAFOLI
O_INVERSIONES2[ 'EMISORES NACIONALES - INSTRUMENTOS REPRESENTATIVOS DE DEUDA']/PORTAFOLIO_INVERSIONES2[ 'TOTAL'
]1).fillna(©))**2)*10000).astype('int64")

PORTAFOLIO INVERSIONES2['EMISORES EXTRANJEROS - INSTRUMENTOS REPRESENTATIVOS DE DEUDA_SiCUAD'] = ((((PORTAFOL
IO INVERSIONES2[ 'EMISORES EXTRANJEROS - INSTRUMENTOS REPRESENTATIVOS DE DEUDA']/PORTAFOLIO INVERSIONES2['TOTA
L']).fillna(@))**2)*10000) .astype( 'int64")

PORTAFOLIO INVERSIONES2['EMISORES NACIONALES - INSTRUMENTOS DE PATRIMONIO SiCUAD'] = ((((PORTAFOLIO INVERSION
ES2[ 'EMISORES NACIONALES - INSTRUMENTOS DE PATRIMONIO']/PORTAFOLIO INVERSIONES2['TOTAL']).fillna(@))**2)*1000
0).astype('int64")

PORTAFOLIO_INVERSIONES2[ 'EMISORES EXTRANJEROS - INSTRUMENTOS DE PATRIMONIO SiCUAD'] = ((((PORTAFOLIO_INVERSIO
NES2[ 'EMISORES EXTRANJEROS - INSTRUMENTOS DE PATRIMONIO']/PORTAFOLIO_INVERSIONES2['TOTAL']).fillna(®@))**2)*10
000) .astype('inte4")

PORTAFOLIO INVERSIONES2['DERIVADOS DE NEGOCIACION SiCUAD'] = ((((PORTAFOLIO INVERSIONES2['DERIVADOS DE NEGOCI
ACION']/PORTAFOLIO_INVERSIONES2['TOTAL']).fillna(@))**2)*10000).astype('int64")

PORTAFOLIO INVERSIONES2[ 'DERIVADOS DE COBERTURA SiCUAD'] = ((((PORTAFOLIO INVERSIONES2[ 'DERIVADOS DE COBERTUR
A']/PORTAFOLIO_INVERSIONES2['TOTAL']).fillna(@))**2)*10000).astype('int64")

PORTAFOLIO_INVERSIONES2[ 'HHI_PORTAFOLIO'] = PORTAFOLIO_INVERSIONES2['TITULOS DE TESORERIA - TES_SiCUAD'] + PO
RTAFOLIO_INVERSIONES2['OTROS TITULOS EMITIDOS POR EL GOBIERNO NACIONAL_SiCUAD'] + PORTAFOLIO_INVERSIONES2['EM
ISORES NACIONALES - INSTRUMENTOS REPRESENTATIVOS DE DEUDA_SiCUAD'] + PORTAFOLIO_INVERSIONES2['EMISORES EXTRAN
JEROS - INSTRUMENTOS REPRESENTATIVOS DE DEUDA_SiCUAD'] + PORTAFOLIO_INVERSIONES2['EMISORES NACIONALES - INSTR
UMENTOS DE PATRIMONIO_SiCUAD'] + PORTAFOLIO_INVERSIONES2['EMISORES EXTRANJEROS - INSTRUMENTOS DE PATRIMONIO_S
iCUAD'] + PORTAFOLIO_INVERSIONES2['DERIVADOS DE NEGOCIACION_SiCUAD'] + PORTAFOLIO_INVERSIONES2[ 'DERIVADOS DE
COBERTURA_SiCUAD" ]

PORTAFOLIO INVERSIONES2['calif PORTAFOLIO'] = np.where( (PORTAFOLIO INVERSIONES2['HHI_PORTAFOLIO'] >= ©) & (PO
RTAFOLIO INVERSIONES2['HHI_PORTAFOLIO'] < 2000), 1,
np.where( (PORTAFOLIO INVERSIONES2['HHI_PORTAFOLIO'] >= 2000) & (
PORTAFOLIO INVERSIONES2['HHI_PORTAFOLIO'] <4000), 2,
np.where( (PORTAFOLIO_INVERSIONES2['HHI_PORTAFOLIO'] »>= 4
000) & (PORTAFOLIO_INVERSIONES2['HHI_PORTAFOLIO'] < 6000), 3,
np.where( (PORTAFOLIO INVERSIONES2[ 'HHI_PORTAFOL
I0'] >= 6000) & (PORTAFOLIO INVERSIONES2['HHI_PORTAFOLIO'] < 8000), 4,
np.where( (PORTAFOLIO_INVERSIONES2[ 'HHI
_PORTAFOLIO'] >= 8000) & (PORTAFOLIO INVERSIONES2['HHI_PORTAFOLIO'] <= 10008), 5, 0)))))



In [119]: ### En este componente se hace un ajuste de la calificacion del activo con menor riesgo de contraparte (titul

os emitidos por el gobierno nacional)

### De esta manera, el portafolio de inversiones esta concentrado en TES o otros emitos por el gobierno nacio

nal, aplica Lla calificacion 1.

PORTAFOLIO INVERSIONES2['CALIFICACION_PORTAFOLIO'] = np.where(((PORTAFOLIO INVERSIONES2['TITULOS DE TESORERIA
- TES'] + PORTAFOLIO INVERSIONES2['OTROS TITULOS EMITIDOS POR EL GOBIERNO NACIONAL'])/PORTAFOLIO_INVERSIONES2
['TOTAL'])>0.5, 1, PORTAFOLIO INVERSIONES2['calif PORTAFOLIO'])

In [120]: PORTAFOLIO_INVERSIONES2.head(n=5)

Out[120]:

OTROS
TITULOS  TiTULOS EMISORES EMISORES EMISORES E
> hMmbos NACIONALES - EXTRANJEROS- , EVISORES - pxrg
FECHA ENTIDAD CF ) INSTRUMENTOS  INSTRUMENTOS
TESORERIA  POREL INSTRUMENTOS
REPRESENTATIVOS REPRESENTATIVOS INSTR
—TES GOBIERNO o o DEPATRIMONIO [STR
NACIONAL
2017- BANCO DE
0 20T andOOE  GRUPO AVAL 2891186 1320915 219319 335302 4452483
2017- BANCO
1 oPULAR S GRUPO AVAL 1639503 413575 50972 0 675149
2017- BANCOLOMBIA GRUPO
2 2 O B ANCOLES 5598546 239579 2263022 2927 3076102
2o17- BANCO DE
3 201" OCCIDENTE ~ GRUPO AVAL 2100094 39701 640700 244993 1089293
SA.
BANCO
4 2917 BAVIVIENDA GRUPO 2264828 082366 2774216 108340 617492
01-01 o BOLIVAR

5 rows x 23 columns

In [121]: | ############# RIESGO_PORTAFOLIO ##H###H#HIHHHIHH



De acuerdo con la categorizacion disponible en la pagina web de la SFC, se toma la siguiente clasificacion: Titulos de tesoreria — TES, Otros titulos

emitidos por el Gobierno Nacional, Emisores nacionales - Instrumentos representativos de deuda, Emisores extranjeros - Instrumentos representativos
de deuda, Emisores nacionales - Instrumentos de patrimonio, Emisores extranjeros - Instrumentos de patrimonio, Derivados de negociacion. Teniendo
en consideracion la limitada informacion respecto de los emisores que componen el portafolio de inversiones, se tienen las siguientes consideraciones:

» Se asume para los TES y los titulos emitidos por el gobierno la calificacién de mejor calidad, es decir bajo (1).

« En el caso de los Emisores nacionales — Instrumentos representativos de deuda, se asume un riesgo medio (3). Si bien, el perfil del riesgo de las
inversiones de entidades bancarias de caracter sistémico tiende a ser bajo, el desconocimiento del detalle de los emisores se convierte en un
factor que motiva a castigar la calificacion en este ejercicio.

» Para los Emisores extranjeros - Instrumentos de patrimonio, se tiene en consideracion la calificacion del riesgo pais ofrecida por el Emerging
Markets Bond Index (EMBI), ponderada por el tamafio de los activos de las subordinadas del exterior en cada caso.

» Para los demas tipos de inversiones se asume un riesgo alto (5).

In

In

In

In

In

In

[122]:

[123]:

[124]:

[125]:

[126]:

[127]:

#### Riesgo patils

# La evaluacion del riesgo pais se hace partiendo de lLa base del EMBI, y con su serie historica se definen Lo
S rangos que fundamentardn lLa calificacion para cada una de las jurisdicciones donde tienen presencia Los con
glomerados financieros.

Filtro EMBI_LATINO = RIESGO_PAIS['Jurisdiccion'] == "LATINO"
RIESGO_PAIS2 = RIESGO_PAIS[Filtro_EMBI_LATINO]

PERCENTIL_EMBI_20
PERCENTIL_EMBI_40
PERCENTIL_EMBI_60
PERCENTIL_EMBI_80

np.percentile(RIESGO_PAIS2[ 'Valor'], 20)
np.percentile(RIESGO_PAIS2[ 'Valor'], 40)
np.percentile(RIESGO PAIS2[ 'Valor'], 60)
np.percentile(RIESGO PAIS2[ 'Valor'], 89)

RIESGO_PAIS3 RIESGO_PAIS

RIESGO_PAIS4 RIESGO_PAIS3.groupby(['FIN DEL MES', 'Jurisdiccion'],

as_index = False).agg({"Vvalor": "mean"})

RIESGO_PAISA4['PERCENTIL_20'] = PERCENTIL_EMBI_20
RIESGO_PAISA4['PERCENTIL_40'] = PERCENTIL_EMBI_40
RIESGO_PAIS4['PERCENTIL_60'] = PERCENTIL_EMBI_60
RIESGO_PAISA4['PERCENTIL_80'] = PERCENTIL_EMBI_80



In [128]:

In

In

In

In

In

[129]:

[130]:

[131]:

[132]:

[133]:

RIESGO_PAIS4[ 'RIESGO_PAIS'] = np.where(RIESGO_PAIS4['Valor']<= PERCENTIL_EMBI_20, 1,
np.where( (RIESGO_PAISA4[ 'Valor']>PERCENTIL_EMBI_20) & (RIESGO_PAISA4[
'Valor']<= PERCENTIL_EMBI_40), 2,
np.where( (RIESGO_PAIS4['Valor']>PERCENTIL_EMBI_40) & (RIESG
0_PAIS4['Valor']<= PERCENTIL_EMBI 60), 3,
np.where( (RIESGO_PAIS4[ 'Valor']>PERCENTIL_EMBI_60)
& (RIESGO_PAIS4['Valor']<= PERCENTIL_EMBI_80), 4,
np.where(RIESGO_PAISA[ 'Valor']>PERCENTIL_EM
BI_80, 5, 90)))))

Filtro EMBI_Fecha = RIESGO_PAIS4['FIN DEL MES'] == "2021-12-31"
RIESGO_PAIS5 = RIESGO_PAIS4[Filtro_EMBI_Fecha]

RIESGO_PAIS6

pd.DataFrame(RIESGO_PAIS5, columns = ['Jurisdiccion', 'RIESGO PAIS'])

RIESGO PAIS7 = RIESGO PAIS6.rename(columns = {'Jurisdiccion': 'PAIS'})
INV_SUBORD = PONDERADORES_INV_SUBORD.merge(RIESGO _PAIS7, on = 'PAIS', how = 'left"')

INV_SUBORD[ 'APORTE_RIESGO PAIS'] = INV_SUBORD[ 'PONDERADOR'] * INV_SUBORD[ 'RIESGO_PAIS']



In [134]: INV_SUBORD

outtsal: FECHA ENTIDAD CF PAIS ACTIVOS PONDERADOR RIESGO_PAIS APORTE_RIESGO_PAIS
0 2021_1021_ BANCO DE BOGgTAA.\ GRUPO AVAL Panama NaN 1.000000 1.000000
1 2021_1021_ BANCOLOMBIA S.A. BANCOI?(?I\&IJin Panama 40561211.0 0.500435 0.500435
2 2021 _1021_ BANCOLOMBIA S.A. BANCOI?(?I\&IJin Salvachn! 20980061.0 0.258847 1.294235
3 2021_1021_ BANCOLOMBIA S.A. BANCOI?(?I\&IJin Guatemala 19510688.0 0.240718 0.240718
4 2021_1021_ OCCIDBI?I\II\ITCI:EOSI.DAE. GRUPO AVAL LATINO NaN 1.000000 3.000000
5 2021_1021_ BANCO DAVIVIEI\éI.DAA.\ GRUPO BOLIVAR Costa Rica 14199629.0 0.556993 2.784963
6 2021_1021_ BANCO DAVIVIEI\éI.DAA.\ GRUPO BOLIVAR  Honduras 6151979.0 0.241317 0.482633
7 2021_1021_ BANCO DAVIVIEI\éI.DAA.\ GRUPO BOLIVAR Panama  5141782.0 0.201691 0.201691

In [135]: INV_SUBORD2 INV_SUBORD.groupby ([ "ENTIDAD'],

as_index = False).agg({"APORTE_RIESGO_ PAIS": "sum"})

In [136]: PORTAFOLIO_INVERSIONES3 = PORTAFOLIO_INVERSIONES.copy()



In [137]:

In

In

In

In

[138]:

[139]:

[140]:

[141]:

PORTAFOLIO INVERSIONES3['P_TES'] = PORTAFOLIO INVERSIONES3['TITULOS DE TESORERIA - TES']/PORTAFOLIO_ INVERSION
ES3['TOTAL']

PORTAFOLIO_INVERSIONES3['P_OTROS_GOB'] = PORTAFOLIO INVERSIONES3['OTROS TITULOS EMITIDOS POR EL GOBIERNO NACI
ONAL']/PORTAFOLIO_INVERSIONES3['TOTAL']

PORTAFOLIO INVERSIONES3['P_EN_DEUDA'] = PORTAFOLIO_ INVERSIONES3['EMISORES NACIONALES - INSTRUMENTOS REPRESENT
ATIVOS DE DEUDA']/PORTAFOLIO_ INVERSIONES3['TOTAL']

PORTAFOLIO INVERSIONES3['P_EE_DEUDA'] = PORTAFOLIO INVERSIONES3['EMISORES EXTRANJEROS - INSTRUMENTOS REPRESEN
TATIVOS DE DEUDA']/PORTAFOLIO INVERSIONES3['TOTAL']

PORTAFOLIO INVERSIONES3['P_EN_PATRIM'] = PORTAFOLIO_ INVERSIONES3['EMISORES NACIONALES - INSTRUMENTOS DE PATRI
MONIO']/PORTAFOLIO INVERSIONES3['TOTAL']

PORTAFOLIO INVERSIONES3['P_EE_PATRIM'] = PORTAFOLIO INVERSIONES3['EMISORES EXTRANJEROS - INSTRUMENTOS DE PATR
IMONIO']/PORTAFOLIO_INVERSIONES3['TOTAL']

PORTAFOLIO INVERSIONES3['P_DER_NEG'] = PORTAFOLIO_ INVERSIONES3['DERIVADOS DE NEGOCIACION']/PORTAFOLIO_INVERSI
ONES3[ 'TOTAL']

PORTAFOLIO INVERSIONES3['P_DER_COB']
ES3['TOTAL']

PORTAFOLIO_INVERSIONES3[ 'DERIVADOS DE COBERTURA']/PORTAFOLIO_INVERSION

PORTAFOLIO_INVERSIONES4 = pd.DataFrame(PORTAFOLIO_INVERSIONES3, columns = ['FECHA', 'ENTIDAD', 'CF', 'P_TES',
'P_OTROS_GOB', 'P_EN_DEUDA', 'P_EE_DEUDA', 'P_EN_PATRIM', 'P_EE_PATRIM', 'P_DER_NEG', 'P_DER_COB'])

PORTAFOLIO_INVERSIONES5 = PORTAFOLIO INVERSIONES4.melt(id_vars=["FECHA", "ENTIDAD", "CF"],
var_name="ACTIVOS_PORTAFOLIO",
value_name="PARTICIPACION")

PORTAFOLIO_INVERSIONES6 = PORTAFOLIO_INVERSIONESS5.merge(INV_SUBORD2, on "ENTIDAD', how = 'left')

PORTAFOLIO INVERSIONES6['CALIF_PORTAFOLIO RIESGO'] = np.where(PORTAFOLIO INVERSIONES6['ACTIVOS PORTAFOLIO'] =

= 'P_TES', 1,
np.where(PORTAFOLIO INVERSIONES6[ 'ACTIVOS
_PORTAFOLIO'] == 'P_OTROS_GOB', 1,
np.where(PORTAFOLIO INVERSIONES6][
"ACTIVOS_PORTAFOLIO'] == 'P_EN_DEUDA', 3,
np.where (PORTAFOLIO_INVE
RSIONES6[ 'ACTIVOS PORTAFOLIO'] == 'P_EE_DEUDA', 3,
np.where (PORTAF
OLIO_INVERSIONES6[ 'ACTIVOS_PORTAFOLIO'] == 'P_EN_PATRIM', 3,
np.whe
re (PORTAFOLIO_INVERSIONES6[ 'ACTIVOS_PORTAFOLIO'] == 'P_EE_PATRIM', PORTAFOLIO_INVERSIONES6[ 'APORTE_RIESGO_ PAI

', 5



In [142]:

In [143]:

In [144]:

out[144]:

In [145]:

In [146]:

In [147]:

In [148]:

In [149]:

In [150]:

In [151]:

PORTAFOLIO_INVERSIONES6[ 'APORTE_CALIF_INV'] = PORTAFOLIO_INVERSIONES6[ 'CALIF_PORTAFOLIO RIESGO']*PORTAFOLIO I
NVERSIONES6[ 'PARTICIPACION']

PORTAFOLIO INVERSIONES7 = PORTAFOLIO_INVERSIONES6.groupby(['FECHA', 'ENTIDAD', 'CF'],
as_index = False).agg({"APORTE_CALIF_INV": "sum"})

PORTAFOLIO_INVERSIONES7.head(n=5)

FECHA ENTIDAD CF APORTE_CALIF_INV
0 2017-01-01 BANCA DE INVERSION BANCOLOMBIA S.A.  GRUPO BANCOLOMBIA 2.999800
1 2017-01-01 BANCO COMERCIAL AV VILLAS S.A. GRUPO AVAL 1.250429
2 2017-01-01 BANCO DAVIVIENDA S.A. GRUPO BOLIVAR 2.530159
3 2017-01-01 BANCO DE BOGOTA S.A. GRUPO AVAL 1.595838
4 2017-01-01 BANCO DE OCCIDENTE S.A. GRUPO AVAL 2.151562

#H#HAH AR A HAE EVALUACION_COMPONENTE #HAHBHHAHARHBHARH
# De acuerdo con las definiciones metodoldgicas, se computan los resultados obtenidos por 1inversiones, para L
Legar al resultado de la evaluacion por Calificacion.

Filtro_PORT_Fecha = PORTAFOLIO_INVERSIONES2['FECHA'] == "2021-12-01"
PORTAFOLIO_INVERSIONES2a = PORTAFOLIO_INVERSIONES2[Filtro_PORT_Fecha]

Filtro_EMBI2_Fecha = PORTAFOLIO_INVERSIONES7['FECHA'] == "2021-12-01"
PORTAFOLIO_INVERSIONES7a PORTAFOLIO_INVERSIONES7[Filtro_EMBI2_Fecha]

PORTAFOLIO_INVERSIONES2b ['FECHA', 'ENTIDAD', 'CF', 'CALIF

ICACION_PORTAFOLIO'])

pd.DataFrame (PORTAFOLIO INVERSIONES2a, columns

PORTAFOLIO_INVERSIONES7b pd.DataFrame(PORTAFOLIO_INVERSIONES7a, columns [ 'ENTIDAD', 'APORTE_CALIF_INV'])

componente_4 PORTAFOLIO_INVERSIONES2b.merge(PORTAFOLIO_INVERSIONES7b, on = 'ENTIDAD', how = 'left')

COMPONENTE_4

np.round(componente 4)



In [152]: COMPONENTE_4['APORTE_CALIF_INV'] = COMPONENTE_4['APORTE_CALIF_INV'].astype('int64")



In [153]:

COMPONENTE_4[ 'CALIF_COMPONENTE4'] = np.where( (COMPONENTE_4[ 'CALIFICACION PORTAFOLIO'] == 1) & (COMPONENTE_4[
'APORTE_CALIF_INV'] == 1), 1,
np.where( (COMPONENTE_4[ ' CALIFICACION_PORTAFOLIO'] == 1) & (COMPO
NENTE_4[ 'APORTE_CALIF_INV'] == 2), 2,
np.where( (COMPONENTE_4[ 'CALIFICACION_PORTAFOLIO'] == 1)
& (COMPONENTE_4['APORTE_CALIF_INV'] == 3), 3,
np.where( (COMPONENTE_4[ ' CALIFICACION_PORTAFOLI
0'] == 1) & (COMPONENTE_4['APORTE_CALIF_INV'] == 4), 4,
np.where( (COMPONENTE_4[ 'CALIFICACION_
PORTAFOLIO'] == 1) & (COMPONENTE_4['APORTE_CALIF_INV'] == 5), 5,

np.where ( (COMPONENTE_4[ ' CALIFICACION_PORTAFOLIO'] == 2) & (COMPONENTE_4[
'APORTE_CALIF_INV'] == 1), 2,
np.where( (COMPONENTE_4[ ' CALIFICACION_PORTAFOLIO'] == 2) & (COMPO
NENTE_4[ 'APORTE_CALIF_INV'] == 2), 2,
np.where( (COMPONENTE_4[ 'CALIFICACION_PORTAFOLIO'] == 2)
& (COMPONENTE_4['APORTE_CALIF_INV'] == 3), 3,
np.where( (COMPONENTE_4[ ' CALIFICACION_PORTAFOLI
0'] == 2) & (COMPONENTE_4['APORTE_CALIF_INV'] == 4), 4,
np.where( (COMPONENTE_4[ ' CALIFICACION_
PORTAFOLIO'] == 2) & (COMPONENTE_4['APORTE_CALIF_INV'] == 5), 5,

np.where( (COMPONENTE_4[ 'CALIFICACION_PORTAFOLIO'] == 3) & (COMPONENTE_4[
'APORTE_CALIF_INV'] == 1), 3,
np.where( (COMPONENTE_4[ ' CALIFICACION_PORTAFOLIO'] == 3) & (COMPO
NENTE_4[ 'APORTE_CALIF_INV'] == 2), 3,
np.where( (COMPONENTE_4[ ' CALIFICACION_PORTAFOLIO'] == 3)
& (COMPONENTE_4['APORTE_CALIF_INV'] == 3), 3,
np.where( (COMPONENTE_4[ ' CALIFICACION_PORTAFOLI
0'] == 3) & (COMPONENTE_4['APORTE_CALIF_INV'] == 4), 4,
np.where( (COMPONENTE_4[ ' CALIFICACION_
PORTAFOLIO'] == 3) & (COMPONENTE_4['APORTE_CALIF_INV'] == 5), 5,

np.where( (COMPONENTE_4[ 'CALIFICACION_PORTAFOLIO'] == 4) & (COMPONENTE_4[
'APORTE_CALIF_INV'] == 1), 4,
np.where( (COMPONENTE_4[ ' CALIFICACION_PORTAFOLIO'] == 4) & (COMPO
NENTE_4[ 'APORTE_CALIF_INV'] == 2), 4,
np.where( (COMPONENTE_4[ 'CALIFICACION_PORTAFOLIO'] == 4)
& (COMPONENTE_4['APORTE_CALIF_INV'] == 3), 4,
np.where( (COMPONENTE_4[ ' CALIFICACION_PORTAFOLI
0'] == 4) & (COMPONENTE_4['APORTE_CALIF_INV'] == 4), 4,



In [154]:

Out[154]:

COMPONENTE_4

np.where ( (COMPONENTE_4[ 'CALIFICACION
PORTAFOLIO'] == 4) & (COMPONENTE_4['APORTE_CALIF_INV'] == 5), 5, 5NN

FECHA ENTIDAD CF CALIFICACION_PORTAFOLIO APORTE_CALIF_INV CALIF_COMPONENTE4

2021-

0 12-01 BANCO DE BOGOTA S.A. GRUPO AVAL 2 2 2
2021-

1 12-01 BANCO POPULAR S.A. GRUPO AVAL 1 1 1
2021- GRUPO

2 12-01 BANCOLOMBIA S.A. BANCOLOMBIA 2 2 2
2021-

3 12-01 BANCO DE OCCIDENTE S.A. GRUPO AVAL 2 2 2

4 ?2_2(;1- BANCO DAVIVIENDA S.A. GRUPO BOLIVAR 2 2 2
2021- BANCO COMERCIAL AV

S 12-01 VILLAS S.A. GRUPO AVAL 1 ! 1
2021- CORPORACION FINANCIERA

6 12-01 COLOMBIANA S A. GRUPO AVAL 4 3 4

7 2021- BANCA DE INVERSION GRUPO 5 3 5
12-01 BANCOLOMBIA S.A. BANCOLOMBIA
2021- CORPORACION FINANCIERA

8 12-01 DAVIVIENDA GRUPO BOLIVAR 5 3 5

9 2021- COMPANIA DE GRUPO 1 1 1
12-01 FINANCIAMIENTO TUYA S.A. BANCOLOMBIA

lll. Computo componentes entidad

Teniendo el resultado de cada uno de los Blogues y sus componentes, se hace el computo de acuerdo con el tamafo de los rubros de cartera e

inversiones en el activo. En el caso particular de cartera de crédito, el componente de modalidad y el de calificacion pesan el 40%, mientras que el de

sector pesa el 20%. Lo anterior, teniendo en consideracion que este ultimo no explica las cuatro modalidades de la cartera, sino Unicamente la

comercial.



In

In

In

In

In

In

In

In

In

In

In

[155]:

[156]:

[157]:

[158]:

[159]:

[160]:

[161]:

[162]:

[163]:

[164]:

[165]:

COMPONENTE_1_columns
COMPONENTE_2_columns
COMPONENTE_3_columns
COMPONENTE_4 columns

pd.DataFrame(COMPONENTE_1, columns
pd.DataFrame (COMPONENTE_2, columns
pd.DataFrame (COMPONENTE_3, columns
pd.DataFrame (COMPONENTE_4, columns

['FECHA', 'ENTIDAD', 'CF'])
['FECHA', 'ENTIDAD', 'CF'])
['FECHA', 'ENTIDAD', 'CF'])
['FECHA', 'ENTIDAD', 'CF'])

COLUMNAS = pd.concat([COMPONENTE_1 columns, COMPONENTE 2 columns, COMPONENTE_3 columns, COMPONENTE_4 columns
], axis = 9)

salida = COLUMNAS.drop_duplicates()

COMPONENTE_1_resumen
COMPONENTE_2_resumen
COMPONENTE_3_resumen
COMPONENTE_4_resumen

pd.DataFrame(COMPONENTE_1, columns
pd.DataFrame(COMPONENTE_2, columns
pd.DataFrame (COMPONENTE_3, columns
pd.DataFrame (COMPONENTE_4, columns

['ENTIDAD', 'CALIF_COMPONENTE1'])
['ENTIDAD', 'CALIF_COMPONENTE2'])
['ENTIDAD', 'CALIF_COMPONENTE3'])
['ENTIDAD', 'CALIF_COMPONENTE4'])

salida2 = salida.merge(COMPONENTE_1 resumen, on = 'ENTIDAD', how = 'left').merge(COMPONENTE_2_ resumen, on =
"ENTIDAD', how = 'left').merge(COMPONENTE_3_resumen, on = 'ENTIDAD', how = 'left').merge(COMPONENTE_4 resumen
, on = 'ENTIDAD', how = 'left'")

salida2[ 'BLOQUE_1'] = np.where(salida2['ENTIDAD'] != 'COMPANIA DE FINANCIAMIENTO TUYA S.A.', (salida2['CALIF_
COMPONENTE1']*0.4 + salida2['CALIF_COMPONENTE2']*@.2 + salida2['CALIF_COMPONENTE3']*@.4), (salida2['CALIF_COM
PONENTE1']*0.5 + salida2['CALIF_COMPONENTE3']*0.5))

salida2[ 'BLOQUE_2'] = salida2['CALIF_COMPONENTE4']

PONDERADORES_ACTIVOS2 = pd.DataFrame(PONDERADORES_ACTIVOS, columns ['ENTIDAD', 'POND_INV', 'POND_CART'])

salida3 = salida2.merge(PONDERADORES_ACTIVOS2, on = 'ENTIDAD', how

'left")

salida3 = salida3.fillna(9)

salida3[ 'CALIFICACION_ENTIDAD'] = (salida3['BLOQUE_1']*salida3[ 'POND_CART'])+(salida3['BLOQUE_2']*salida3['PO
ND_INV'])



In [166]: salida3.head(n=5)

Out[166]:
FECHA ENTIDAD CF CALIF_COMPONENTE1 CALIF_COMPONENTE2 CALIF_COMPONENTE3 CALIF_COMPONENTE4 BLO(
BANCO
2021- COMERCIAL  GRUPO
0 12-01 AV VILLAS AVAL 3.0 2.0 10 1
S.A
BANCO
2021- GRUPO
1 12-01 DAVIVIENDA BOLIVAR 5.0 2.0 3.0 2
S.A
BANCO DE
2021- GRUPO
2 12-01 BOGOTA AVAL 3.0 2.0 3.0 2
S.A.
BANCO DE
2021- GRUPO
3 12-01 OCCIDENTE AVAL 3.0 2.0 3.0 2
S.A.
BANCO
2021- GRUPO
4 12-01 POPU;AE AVAL 3.0 2.0 1.0 1

IV. Computo entidad conglomerado financiero

Hasta el anterior punto, se obtuvo la calificaciéon por entidad. En este sentido, se pondera de acuerdo al tamafio de los activos de cada una de las
entidades del conglomerado financiero para obtener la calificacion definitiva.

In [167]: PONDERADORES_ACTIVOS3 = pd.DataFrame(PONDERADORES_ACTIVOS, columns = ['FECHA', 'ENTIDAD', 'CF', 'TOTAL ACTIVO
s'D

In [168]: PONDERADORES_ACTIVOS3['TOTAL ACTIVOS'] = PONDERADORES ACTIVOS3['TOTAL ACTIVOS'].astype('int64')

In [169]: PONDERADORES ACTIVOS4 = PONDERADORES ACTIVOS3.groupby(['CF'],
as_index = False).agg({"TOTAL ACTIVOS": "sum"})



[170]: PONDERADOR_ENTIDAD = PONDERADORES_ACTIVOS3.merge(PONDERADORES_ACTIVOS4, on = 'CF', how = 'left’)

[171]: PONDERADOR_ENTIDAD['PONDERADOR_ENT'] = PONDERADOR_ENTIDAD['TOTAL ACTIVOS x']/PONDERADOR_ENTIDAD['TOTAL ACTIVO
S y'l]

[172]: PONDERADOR_ENTIDAD2 = pd.DataFrame (PONDERADOR_ENTIDAD, columns = ['ENTIDAD', 'PONDERADOR_ENT'])

[173]: salida4 = salida3.merge(PONDERADOR_ENTIDAD2, on = 'ENTIDAD', how = 'left')

[174]: salida4['CALIFICACION_CF'] = salida4['CALIFICACION_ENTIDAD'] * salida4['PONDERADOR_ENT']

[175]: SALIDA = salida4.groupby(['CF'],
as_index = False).agg({"CALIFICACION_CF": "sum"})



In [176]: salida4d

out[176]:
FECHA ENTIDAD CF CALIF_COMPONENTE1 CALIF_COMPONENTE2 CALIF_COMPONENTE3 CALIF_COMPONEL}
2021- BANCO
0 501 COMERCIAL AV  GRUPO AVAL 3.0 2.0 1.0
VILLAS S.A.
2021- BANCO GRUPO
1T 1201 DAVIVIENDASA. BOLIVAR 5.0 20 3.0
2021- BANCO DE
2 501 BOGOTAS A GRUPOAVAL 3.0 2.0 3.0
2021- BANCO DE
3 1501 OCCIDENTESA  GRUPOAVAL 3.0 2.0 3.0
2021- BANCO
4 501 POPULAR S A GRUPO AVAL 3.0 2.0 1.0
2021- BANCOLOMBIA GRUPO
5 1201 S.A. BANCOLOMBIA 3.0 20 20
COMPANIA DE
2021- GRUPO
6 FINANCIAMIENTO 5.0 0.0 5.0
12-01 TUYASA BANCOLOMBIA
CORPORACION
2021- FINANCIERA
7 201 COLOMBIANA  GRUPO AVAL 0.0 0.0 0.0
SA.
BANCA DE
2021- INVERSION GRUPO
8 1201 BANCOLOMBIA BANCOLOMBIA 0.0 0.0 0.0
SA.
CORPORACION
g 202 FINANCIERA s 0.0 0.0 0.0
DAVIVIENDA

V. SALIDAS_EXCEL

Las siguientes tablas son aquellas que alimentaran la visualizacién, como expresion de los resultados obtenidos en este modelo.



In [177]: dfl = pd.DataFrame(CARTERA_MODALIDAD)

writer = pd.ExcelWriter(r'C:\Users\lycastellanos\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\Diego Arman
do Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\SALIDAS\CARTERA MODALIDAD.xlsx', engine = 'xlsxwriter')

dfl.to_excel(writer, sheet_name='Salida', index = False)
worksheet = writer.sheets['Salida’]

workbook = writer.book

header_cell format = workbook.add format()

col names = [{'header': col_name} for col_name in dfl.columns]
worksheet.add_table(0, 9, dfl.shape[0], dfl.shape[1]-1, {
'columns': col_names,
'style': 'Table Style Light 11°,
"name': 'CARTERA_MODALIDAD'
}

for i, col in enumerate(col_names):
worksheet.write(®, i, col['header'], header_cell format)
writer.save()



In [178]: df2 = pd.DataFrame(ICR_ENTIDAD2)

writer = pd.ExcelWriter(r'C:\Users\lycastellanos\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\Diego Arman
do Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\SALIDAS\ICR ENTIDAD2.xlsx', engine = 'xlsxwriter')

df2.to_excel(writer, sheet_name='Salida', index = False)
worksheet = writer.sheets['Salida’]

workbook = writer.book

header_cell format = workbook.add format()

col names = [{'header': col_name} for col_name in df2.columns]
worksheet.add_table(0, 9, df2.shape[0], df2.shape[1]-1, {
'columns': col_names,
'style': 'Table Style Light 11°,
'name': 'ICR_ENTIDAD2'
}

for i, col in enumerate(col_names):
worksheet.write(®, i, col['header'], header_cell format)
writer.save()



In [179]: df3 = pd.DataFrame(COMPONENTE_1)

writer = pd.ExcelWriter(r'C:\Users\lycastellanos\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\Diego Arman
do Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\SALIDAS\COMPONENTE 1.xlsx', engine = 'xlsxwriter')

df3.to_excel(writer, sheet_name='Salida', index = False)
worksheet = writer.sheets['Salida’]

workbook = writer.book

header_cell format = workbook.add format()

col names = [{'header': col_name} for col_name in df3.columns]
worksheet.add_table(0, 9, df3.shape[0], df3.shape[1]-1, {
'columns': col_names,
'style': 'Table Style Light 11°,
"name': 'COMPONENTE_1'
}

for i, col in enumerate(col_names):
worksheet.write(®, i, col['header'], header_cell format)
writer.save()



In [180]: df4 = pd.DataFrame(CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2)

writer = pd.ExcelWriter(r'C:\Users\lycastellanos\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\Diego Arman
do Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\SALIDAS\CARTERA COMERCIAL SECTOR2.x1lsx', engine = 'xlsxwriter')

df4.to_excel(writer, sheet_name='Salida', index = False)
worksheet = writer.sheets['Salida’]

workbook = writer.book

header_cell format = workbook.add format()

col names = [{'header': col_name} for col_name in df4.columns]
worksheet.add_table(0, 9, df4.shape[0], df4.shape[1]-1, {
'columns': col_names,
'style': 'Table Style Light 11°,
'name': 'CARTERA_COMERCIAL_SECTOR2'
}

for i, col in enumerate(col_names):
worksheet.write(®, i, col['header'], header_cell format)
writer.save()



In [181]: df5 = pd.DataFrame(CARTERA_COMERCIAL_SECTOR6)

writer = pd.ExcelWriter(r'C:\Users\lycastellanos\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\Diego Arman
do Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\SALIDAS\CARTERA COMERCIAL SECTOR6.x1lsx', engine = 'xlsxwriter')

df5.to_excel(writer, sheet_name='Salida', index = False)
worksheet = writer.sheets['Salida’]

workbook = writer.book

header_cell format = workbook.add format()

col names = [{'header': col_name} for col_name in df5.columns]
worksheet.add_table(0, 9, df5.shape[0], df5.shape[1]-1, {
'columns': col_names,
'style': 'Table Style Light 11°,
'name': 'CARTERA_COMERCIAL_SECTOR6'
}

for i, col in enumerate(col_names):
worksheet.write(®, i, col['header'], header_cell format)
writer.save()



In [182]: df6 = pd.DataFrame(COMPONENTE_2)

writer = pd.ExcelWriter(r'C:\Users\lycastellanos\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\Diego Arman
do Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\SALIDAS\COMPONENTE 2.xlsx', engine = 'xlsxwriter')

df6.to_excel(writer, sheet_name='Salida', index = False)
worksheet = writer.sheets['Salida’]

workbook = writer.book

header_cell format = workbook.add format()

col names = [{'header': col_name} for col_name in df6.columns]
worksheet.add_table(0, 9, df6.shape[0], df6.shape[1]-1, {
'columns': col_names,
'style': 'Table Style Light 11°,
"name': 'COMPONENTE_2'
}

for i, col in enumerate(col_names):
worksheet.write(®, i, col['header'], header_cell format)
writer.save()



In [183]: df7 = pd.DataFrame(CALIFICACION_CARTERA2)

writer = pd.ExcelWriter(r'C:\Users\lycastellanos\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\Diego Arman
do Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\SALIDAS\CALIFICACION CARTERA2.xlsx', engine = 'xlsxwriter')

df7.to_excel(writer, sheet_name='Salida', index = False)
worksheet = writer.sheets['Salida’]

workbook = writer.book

header_cell format = workbook.add format()

col names = [{'header': col_name} for col_name in df7.columns]
worksheet.add_table(0, 9, df7.shape[0], df7.shape[1]-1, {
'columns': col_names,
'style': 'Table Style Light 11°,
'name': 'CALIFICACION_CARTERA2'
}

for i, col in enumerate(col_names):
worksheet.write(®, i, col['header'], header_cell format)
writer.save()



In [184]: df8 = pd.DataFrame(CALIFICACION_CARTERA3)

writer = pd.ExcelWriter(r'C:\Users\lycastellanos\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\Diego Arman
do Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\SALIDAS\CALIFICACION CARTERA3.xlsx', engine = 'xlsxwriter')

df8.to_excel(writer, sheet_name='Salida', index = False)
worksheet = writer.sheets['Salida’]

workbook = writer.book

header_cell format = workbook.add format()

col names = [{'header': col_name} for col_name in df8.columns]
worksheet.add_table(0, 9, df8.shape[0], df8.shape[1]-1, {
'columns': col_names,
'style': 'Table Style Light 11°,
'name': 'CALIFICACION_CARTERA3'
}

for i, col in enumerate(col_names):
worksheet.write(®, i, col['header'], header_cell format)
writer.save()



In [185]: df9 = pd.DataFrame(COMPONENTE_3)

writer = pd.ExcelWriter(r'C:\Users\lycastellanos\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\Diego Arman
do Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\SALIDAS\COMPONENTE 3.xlsx', engine = 'xlsxwriter')

df9.to_excel(writer, sheet_name='Salida', index = False)
worksheet = writer.sheets['Salida’]

workbook = writer.book

header_cell format = workbook.add format()

col names = [{'header': col_name} for col_name in df9.columns]
worksheet.add_table(0, 9, df9.shape[0], df9.shape[1]-1, {
'columns': col_names,
'style': 'Table Style Light 11°,
"name': 'COMPONENTE_3'
}

for i, col in enumerate(col_names):
worksheet.write(®, i, col['header'], header_cell format)
writer.save()



In [186]: df10 = pd.DataFrame(PORTAFOLIO_ INVERSIONES6)

writer = pd.ExcelWriter(r'C:\Users\lycastellanos\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\Diego Arman
do Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\SALIDAS\PORTAFOLIO INVERSIONES6.x1lsx', engine = 'xlsxwriter')

df10.to_excel(writer, sheet_name='Salida', index = False)
worksheet = writer.sheets['Salida’]

workbook = writer.book

header_cell format = workbook.add format()

col names = [{'header': col_name} for col_name in df1@.columns]
worksheet.add_table(0, 0, dfl1@.shape[0], dfl@.shape[1]-1, {
'columns': col_names,
'style': 'Table Style Light 11°,
'name': 'PORTAFOLIO_ INVERSIONES6'
}

for i, col in enumerate(col_names):
worksheet.write(®, i, col['header'], header_cell format)
writer.save()



In [187]: df11 = pd.DataFrame(PORTAFOLIO_INVERSIONES2)

writer = pd.ExcelWriter(r'C:\Users\lycastellanos\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\Diego Arman
do Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\SALIDAS\PORTAFOLIO INVERSIONES2.x1lsx', engine = 'xlsxwriter')

dfll.to_excel(writer, sheet_name='Salida', index = False)
worksheet = writer.sheets['Salida’]

workbook = writer.book

header_cell format = workbook.add format()

col names = [{'header': col_name} for col_name in dfll.columns]
worksheet.add_table(0, 9, dfill.shape[0], dfll.shape[1]-1, {
'columns': col_names,
'style': 'Table Style Light 11°,
'name': 'PORTAFOLIO_ INVERSIONES2'
}

for i, col in enumerate(col_names):
worksheet.write(®, i, col['header'], header_cell format)
writer.save()



In [188]: df12 = pd.DataFrame(COMPONENTE_4)

writer = pd.ExcelWriter(r'C:\Users\lycastellanos\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\Diego Arman
do Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\SALIDAS\COMPONENTE 4.xlsx', engine = 'xlsxwriter')

dfl12.to_excel(writer, sheet_name='Salida', index = False)
worksheet = writer.sheets['Salida’]

workbook = writer.book

header_cell format = workbook.add format()

col names = [{'header': col_name} for col_name in dfl12.columns]
worksheet.add_table(0, 9, dfi2.shape[0], dfl2.shape[1]-1, {
'columns': col_names,
'style': 'Table Style Light 11°,
"name’': 'COMPONENTE_4'
}

for i, col in enumerate(col_names):
worksheet.write(®, i, col['header'], header_cell format)
writer.save()



In [189]: df13 = pd.DataFrame(salida4)

writer = pd.ExcelWriter(r'C:\Users\lycastellanos\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\Diego Arman
do Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\SALIDAS\salida4.xlsx', engine = 'xlsxwriter')

df13.to_excel(writer, sheet_name='Salida', index = False)
worksheet = writer.sheets['Salida’]

workbook = writer.book

header_cell format = workbook.add format()

col names = [{'header': col_name} for col_name in df13.columns]
worksheet.add_table(0, 9, dfi3.shape[0], dfl3.shape[1]-1, {
'columns': col_names,
'style': 'Table Style Light 11°,
'name': 'salida4'’

1)

for i, col in enumerate(col_names):
worksheet.write(®, i, col['header'], header_cell format)
writer.save()



In [190]: df14 = pd.DataFrame(INV_SUBORD)

writer = pd.ExcelWriter(r'C:\Users\lycastellanos\Colegio de Estudios Superiores de Administracion\Diego Arman
do Porras Amaya - BASES DE DATOS CONSOLIDADAS\SALIDAS\INV_SUBORD.xlsx', engine = 'xlsxwriter')

dfl4.to_excel(writer, sheet_name='Salida', index = False)
worksheet = writer.sheets['Salida’]

workbook = writer.book

header_cell format = workbook.add format()

col names = [{'header': col_name} for col_name in dfl4.columns]
worksheet.add_table(0, 0, dfil4.shape[0], dfld.shape[1]-1, {
'columns': col_names,
'style': 'Table Style Light 11°,
"name’: 'INV_SUBORD'
})

for i, col in enumerate(col_names):
worksheet.write(®, i, col['header'], header_cell format)
writer.save()
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Proyecto de grado - Maestria en Mercados Financieros

Colegio de Estudios Riesgo de concentracion para tres conglomerados financieros
Superiores de Administracion

Anexo 3: Resultados Grupo Aval



Conglomerado Financiero

v Proyecto de grado - Maestria en Mercados Financieros

B Sor s de Administracion Riesgo de concentraciéon para tres conglomerados financieros GRUPO AVAL b
Calificaciones por componentes y bloques Ponderadores por entidad
Entidad del Conglomerado Financiero Componente  Componente 2 Componente 3 Bloque 1 - Cartera Componente 4  Bloque 2 - Port- BANCO COMERCIAL AVVILLAS S.A
1 Modalidad Sectorial Riesgo Credito Port. Inversiones Inversiones 80,05 %
— Ponderador Bloque 1 - Cartera
BANCO COMERCIAL AV VILLAS S.A. 3,00 2,00 1,00 2,00 1,00 1,00 19.95 %
, (3
BANCO DE BOGOTAS.A 3,00 2,00 3,00 2,80 2,00 2,00 Pondoracor Bloaus 2 - P. Inversiones
BANCO DE OCCIDENTE S.A. 3,00 2,00 3,00 2,80 2,00 2,00
BANCO POPULAR S A. 3,00 2,00 1,00 2,00 1,00 1,00 BANCO DE BOGOTAS A,
CORPORACION FINANCIERA COLOMBIANA 0,00 0,00 0,00 0,00 4,00 4,00 65,53 %
Ponderador Bloque 1 - Cartera
Calificacion por entidad del Conglomerado Financiero Ponderadores para el Conglomerado 34,47 %

Ponderador Bloque 2 - P. Inversiones

5 .................................................................................
80,73 %
Ponderador Bloque 1 - Cartera
BANCODEOCCIDENTES.... 21,0 %
19,27 %

Ponderador Bloque 2 - P. Inversiones

0,
BANCO POPULAR SA 13,2 % BANCO POPULAR S.A.

80,98 %
Ponderador Bloque 1 - Cartera
CORPORACION FINANCI... 9,7 %
19,02 %
CORPORA... BANCO DE  BANCO DE BANCO BANCO Ponderador Bloque 2 - P. Inversiones
FINANCIERA OCCIDENTE BOGOTA S.A. POPULAR COMERCIAL BANCO COMERCIAL AVV. 7.7%
CO'-OSMABlANA S.A. S.A. AVg/lALLAS CORPORACION FINANCIERA COLOM. ..

A A~ ns

Aporte de la calificacion por entidad y calificacion del Conglomerado Financiero . o
Calificacién otorgada

al Conglomerado:

En la presente visualizacion se tiene el resumen de las calificaciones por
cada uno de los componentes de la metodologia desarrollados, ponderados
para cada entidad, y posteriormente para cada conglomerado financiero.

Los ponderadores para la calificacion por entidad, se obtienen con la
distribucion de los activos (cartera de créditos y portafolio de inversiones),
mientras que el computo para la calificacién del conglomerado financiero se
obtiene como resultado de ponderar por los activos totales de cada una de
BANCO DE BANCO DE ~ CORPORACION BANCO las entidades objeto del analisis.

BOGOTA S.A. OCCIDENTE S.A. FINANCIERA POPULAR S.A. COMERCIAL AV
COLOMBIANA S.A. VILLAS S.A.




v Proyecto de grado - Maestria en Mercados Financieros
B o s o Adinistracion Riesgo de concentracién para tres conglomerados financieros GRUPO AVAL b

Concentracion nor modalidad

Participacion por modalidad HHI por modalidad Calificacion concentracion - Modalidad
@ POND_COME... @ POND_CON... ®POND_MI... ®POND_VI... O MUl = o v vt e e e S TS

4 00 000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000

BANCO DE BANCO DE BANCO BANCO
OCCIDENTE BOGOTA S.A. POPULAR COMERCIAL BANCO DE BANCO BANCO DE BANCO BANCO BANCO DE BANCO DE BANCO
S.A. S.A. AV VILLAS OCCIDENTE POPULAR BOGOTA S.A. COMERCIAL COMERCIAL BOGOTA S.A. OCCIDENTE POPULAR S.A.
S.A. S.A. S.A. AV VILLAS S.A. AV VILLAS S.A. S.A.
Riesqo por modalidad 1
ICR por modalidad Calificacion riesgo - por modalidad Aporte calificacion riesgo - Modalidad

©® COMERCIAL @ CONSUMO @VIVIENDA @ MICROCREDITO

@ APORTE_CO... @ APORTE_CO... ®APORTE_... ®APORTE....
30 %

3
2
I | 1

4

20 %

) ijlu. imd

N

N

BANCO DE BANCO DE BANCO BANCO BANCO DE BANCO DE BANCO BANCO BANCO DE BANCO DE BANCO BANCO
BOGOTA S.A. OCCIDENTE POPULAR S.A. COMERCIAL BOGOTA S.A. OCCIDENTE = COMERCIAL POPULAR S.A. OCCIDENTE BOGOTA S.A. POPULAR S.A. COMERCIAL
S.A. AV VILLAS S.A. S.A AV VILLAS S.A. S.A. AV VILLAS S.A.

Calificacion del componente 1 por entidad
ENTIDAD

Concentracion Riesgo Calificacion El desarrollo de Ia calificacién del componente 1, recoge aspectos de concentracion y de

Acomponente riesgos. En relacion con la concentracion, se usa como indicador el HHI, y se califica de
acuerdo a su resultado. Por otro lado, el riesgo se evalua con el ICR por modalidad y los
rangos de calificacion se aplican de acuerdo a la metodologia propuesta.

BANCO COMERCIAL AV VILLAS S.A.
BANCO DE BOGOTA S.A.
BANCO DE OCCIDENTE S.A.

Finalmente, las calificaciones por entidad del conglomerado financiero, se plasman en la
BANCO POPULAR S.A.

tabla "CALIFICACIONES COMPONENTE 1".




Proyecto de grado - Maestria en Mercados Financieros

Conglomerado Financiero
Colegio de Estudios

s istracén Riesgo de concentracion para tres conglomerados financieros CRUPOAVAL b

Concentracion bpor sector

Participacion por sector HHI por sector Calificacion Concentracion - Sector
.SERV' .COME .CONST .INDUST .AGRIC .GOBIE } 10 m|| ................................................................. 5 ...................................................................
R N L L L L L L L N T T R
S5mil momem e mm s 3 W
- - - - 2 "."n“ n"n'ln.“-
omil - —t —— ] 1
BANCO BANCO BANCO DE BANCO DE BANCO BANCO DE BANCO DE BANCO
BANCO BANCO BANCO DE BANCO DE COMERCIAL  POPULAR BOGOTA S.A. OCCIDENTE COMERCIAL BOGOTA S.A. OCCIDENTE  POPULAR
COMERCIAL POPULAR S.A. BOGOTA S.A. OCCIDENTE AV VILLAS S.A. S.A. AV VILLAS S.A. S.A. S.A.
AV VILLAS S.A. S.A. S.A.
Riesgo por sector (Para detalle de las calificaciones por sector econémico consultar Anexo) I
Calificacion riesgo - Sector Calficacion Riesgo de la entidad - Por sector
SECTOR_AJUSTADO .AGR'C .COME .CONST .GOBIE .INDUST .MlNERlA .OTROS } 5 ........................................................................................................

BANCO POPULAR S.A. BANCO COMERCIAL BANCO DE BANCO DE BOGOTA BANCO POPULAR BANCO COMERCIAL BANCO DE BANCO DE BOGOTA
AV VILLAS S.A. OCCIDENTE S.A. S.A. S.A. AV VILLAS S.A. OCCIDENTE S.A. S.A.

Calificacion del componente 2 por entidad

ENTIDAD Concentracion Riesgo Calificacion . . iy
El desarrollo de la calificacion del componente 2, recoge aspectos de concentracion y de
componente . . . g .
riesgos. En relacién con la concentracion, se usa como indicador el HHI, y se califica de
BANCO COMERCIAL AV VILLAS S.A. _ acuerdo a su resultado. Por otro lado, el riesgo se evaliia con respecto a la calificaciéon
BANCO DE BOGOTA S.A. de riesgo asignada por sector con base en el crecimiento historico del PIB (ver
"ANEXQOS").

BANCO DE OCCIDENTE S A 2 2 2

BANCO POPULAR S.A. Finalmente, las calificaciones por entidad del conglomerado financiero, se plasman en la



Conglomerado Financiero

. Proyecto de grado - Maestria en Mercados Financieros

e e istracidn Riesgo de concentracion para tres conglomerados financieros CRUPOAVAL Y
Concentracion bor cateaoria
Participacion por categoria HHI por categoria Calificacion concentracion - Categoria

@ CATEGORI... @ CATEGO... @ CATEG... ® CATEG... @ CATEG... 10 mil

$50 mill.
5 mil
—. 2
BANCO DE  BANCO DE BANCO BANCO 0 mil 0
BOGOTA S.A. OCCIDENTE POPULAR COMERCIAL BANCO BANCO BANCO DE  BANCO DE BANCO BANCO DE  BANCO DE BANCO
S.A. S.A. AV VILLAS POPULAR COMERCIAL OCCIDENTE BOGOTA S.A. COMERCIAL BOGOTA S.A. OCCIDENTE POPULAR S.A.
S.A. S.A. AV VILLAS S.A. S.A. AV VILLAS S.A. S.A.

Riesgo por categoria (Para consultar ewlucion del ICR consultar Anexo)

ICR entidad - Por Categoria Calificacion Riesgo de entidad - Por Categoria
10 % 4
5% l - - |
0 % 0
BANCO DE BOGOTA BANCO DE BANCO COMERCIAL BANCO POPULAR BANCO DE BOGOTA BANCO DE BANCO COMERCIAL BANCO POPULAR S.A.
S.A. OCCIDENTE S.A. AV VILLAS S.A. S.A. S.A. OCCIDENTE S.A. AV VILLAS S.A.

Calificacion del componente 3 por entidad

ENTIDAD Concentracion Riesgo (%r!l%ic:ﬁ?e El desarrollo de la calificacion del componente 3, recoge aspectos de concentracion y de
riesgos. En relacién con la concentracion, se usa como indicador el HHI, y se califica de
BANCO COMERCIAL AV VILLAS S.A. 1 1 1 acuerdo a su resultado. Sila mayoria de cartera esta concentrada en categoria "A",
BANCO DE BOGOTA S.A. 1 _ recibe la mejor calificacion por concentracion.
BANCO DE OCCIDENTE S.A. 1 s 3] _ , 5
BANCO POPULAR S.A. 1 1 1 Por otro lado, el riesgo se evalua con respecto a la segmentacion propuesta en la

metodologia con base en el historico riesgoso por entidad.



Conglomerado Financiero

Proyecto de grado - Maestria en Mercados Financieros

@ Colegio de Estudios i 1A . i GRUPO AVAL v
Sopiores de Administracion Riesgo de concentracion para tres conglomerados financieros
Concentracion en el nortafolio de inversiones
Participacion por tipo de activo/instrumento HHI por portafolio de inversiones Calificacion Concentraciéon - Por Portafolio de
@ EMISO... @EMISO... ®EMISO... ®EMISO... ®DERIVA... @ TiTULO... »  10mi Inversiones
2,0 mil M
1,5 mil M
5 mil
1,0 mil M
. I
0,5 mil M
_ -
0,0 mil M I HE - 0 mil
BANCO DE BANCO DE CORPOR... BANCO BANCO CORPO... BANCO BANCO BANCO DE BANCO DE CORPOR... BANCO DE BANCO DE BANCO BANCO
OCCIDEN... BOGOTA FINANCIE... POPULAR COMERCI... FINANCI... COMER... POPULAR BOGOTA OCCIDE... FINANCI... BOGOTA OCCIDE... COMERC... POPULAR
S.A. S.A. COLOMBI... S.A. AV VILLAS COLOMB... AV VILLAS S.A. S.A. S.A. COLOMBI... S.A. S.A. AV VILLAS S.A.
S.A. S.A. S.A. S.A. S.A. S.A.

Riesgo en el portafolio de inversiones (Para detalle de las calificaciones por riesgo pais consultar Anexo)

Calificacion Riesgo Portafolio - Por tipo de activo/instrumento Aporte calificacion Riesgo - Por portafolio
ACTIVOS_PORTAFOLIO @P_DER... ®P_DER... ®P_EE_... ®P_EE_... ®P_EN_... ®P_EN_... ®P_OTR... » o
3
]
2
| - -
0 _ 1
CORPORACION BANCO DE BANCO DE BOGOTA BANCO POPULAR BANCO CORPORACION BANCO DE BANCO DE BANCO POPULAR BANCO
FINANCIERA OCCIDENTE S.A. S.A. S.A. COMERCIAL AV FINANCIERA OCCIDENTE S.A. BOGOTA S.A. S.A. COMERCIAL AV
COLOMBIANA S.A. VILLAS S.A. COLOMBIANA S.A. VILLAS S.A.
Calificacion del componente 4 por entidad
ENTIDAD Concentracion  Riesgo Calificacion . .. L,
g componente El desarrollo de la calificacion del componente 4, recoge aspectos de concentracion y de

riesgos. En relacion con la concentracion, se usa como indicador el HHI, y se califica de

BANCO COMERCIAL AV VILLAS S.A. 1 1 1 acuerdo a su resultado. Sila mayoria de inversiones corresponde a titulos emitidos
BANCO DE BOGOTA S.A. 2 2 por el gobierno, recibe la mejor calificacién por concentracién.

BANCO DE OCCIDENTE S.A. 2 2 2 _ ) B

BANCO POPULAR S.A. 1 1 1 Por otro lado, el riesgo se evaltua con respecto a la segmentacion propuesta en la

CORPORACION FINANCIERA COLOMBIANA S.A metodologia de acuerdo con el instrumento de portafolio, destacando las
i _ consideraciones especiales para los emisores patrimoniales del exterior.
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@ Colegio de Estudios Riesgo de concentracion para tres conglomerados financieros GRUPO BANCOLOMBIA b

Superiores de Administracién

Calificaciones por componentes y bloques Ponderadores por entidad
BANCA DE INVERSION BANCOLOMBI...

Entidad del Conglomerado Financiero Componente  Componente 2 Componente 3 Bloque 1 - Cartera Componente 4  Bloque 2 - Port-
1 Modalidad Sectorial Riesgo Credito Port. Inversiones Inversiones 0,00 %
- _ Ponderador Blogue 1 - Cartera
BANCA DE INVERSION BANCOLOMBIA 0,00 0,00 0,00 0,00 5,00 5,00 100.00 %
BANCOLOMBIA S.A. 3,00 2,00 2,00 2,40 2,00 2,00 Pond,erado? Bloque 2 - P. Inversiones
COMPANIA DE FINANCIAMIENTO TUYA 5,00 0,00 5,00 5,00 1,00 1,00
S.A BANCOLOMBIAS.A.
76,87 %
Ponderador Bloque 1 - Cartera
Calificaciéon por entidad del Conglomerado Financiero Ponderadores para el Conglomerado 23,13 %

Ponderador Bloque 2 - P. Inversiones

COMPANIA DE FINANCIAMIENTO TUY...

97,06 %
ANCOLOVBASA . Ponderador Bloque 1 - Cartera
2,94 %

Ponderador Bloque 2 - P. Inversiones
COMPANIADEFINANCIA. .. I
BANCADEINVERSION BA. .. ‘
BANCA QE COMPANIA DE BANCOLOMBIA S.A.
INVERSION FINANCIAMIENTO
BANCOLOMBIA S.A. TUYA S.A.

Aporte de la calificacion por entidad y calificacion del Conglomerado Financiero

Calificacién otorgada

al Conglomerado: 2 ) 38

En la presente visualizacion se tiene el resumen de las calificaciones por
cada uno de los componentes de la metodologia desarrollados, ponderados
para cada entidad, y posteriormente para cada conglomerado financiero.

Los ponderadores para la calificacion por entidad, se obtienen con la
distribucion de los activos (cartera de créditos y portafolio de inversiones),
mientras que el computo para la calificacién del conglomerado financiero se
obtiene como resultado de ponderar por los activos totales de cada una de
las entidades objeto del analisis.

BANCOLOMBIA S.A. COMPANIA DE BANCA DE INVERSION
FINANCIAMIENTO TUYA BANCOLOMBIA S.A.
S.A.



o Admnistracion Riesgo de concentracién para tres conglomerados financieros GRUPO BANCOLOMBIA b

Proyecto de grado - Maestria en Mercados Financieros

Concentracion nor modalidad

Participacion por modalidad HHI por modalidad
@POND COME... @POND_CON... @POND_MI... ®POND V... 10 mil

Callificacion concentracion - Modalidad

0 mil
BANCOLOMBIA  COMPANIA DE COMPANIA DE BANCOLOMBIA COMPANIA DE  BANCOLOMBIA S.A.
S.A. FINANCIAMIEN... FINANCIAMIENTO S.A. FINANCIAMIENTO
TUYA S.A. TUYA S.A. TUYA S.A.

Riesgo por modalidad

ICR por modalidad Calificacion riesgo - por modalidad Aporte calificacion riesgo - Modalidad
@ COMERCIAL @ CONSUMO @VIVIENDA @ MICROCREDITO @ APORTE_CO... ® APORTE_CO... ® APORTE_... ®APORTE_...
20 %

15 %

5
4

10 % 2
/ R

) -

0% 0 0

BANCOLOMBIA COMPARNIA DE BANCOLOMBIA COMPANIA DE BANCOLOMBIA COMPANIA DE
SA. FINANCIAMIENTO S.A. FINANCIAMIENTO S.A. FINANCIAMIENTO
TUYA S.A. TUYA S.A.

TUYA S.A.

Calificacion del componente 1 por entidad
ENTIDAD Concentracion

Riesgo Calificacion El desarrollo de Ia calificacién del componente 1, recoge aspectos de concentracion y de

Acomponente riesgos. En relacion con la concentracion, se usa como indicador el HHI, y se califica de
acuerdo a su resultado. Por otro lado, el riesgo se evalua con el ICR por modalidad y los
rangos de calificacion se aplican de acuerdo a la metodologia propuesta.

BANCOLOMBIA S.A.

COMPANIA DE FINANCIAMIENTO TUYA
S.A

Finalmente, las calificaciones por entidad del conglomerado financiero, se plasman en la
tabla "CALIFICACIONES COMPONENTE 1".



Conglomerado Financiero
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oo e eistracion Riesgo de concentracion para tres conglomerados financieros GRUPO BANCOLOMBIA b
Concentracion nor sector
Participacion por sector HHI por sector Calificacion Concentracion - Sector

.SERV' .COME 'CONST .lNDUST .AGR'C .GOBIE } A0 Ml - c - e s [ I I T T T A

BANCOLOMBIA BANCOLOMBIA BANCOLOMBIA
S.A. S.A. S.A.

Riesgo por sector (Para detalle de las calificaciones por sector econdmico consultar Anexo)

Calificacion riesgo - Sector Calficacion Riesgo de la entidad - Por sector
SECTOR_AJUSTADO .AGR'C .COME .CONST .GOBIE .INDUST .MINERIA .OTROS } 5 ..........................................................................................................

BANCOLOMBIA S.A. BANCOLOMBIA S.A.
Calificacion del componente 2 por entidad
ENTIDAD Concentracion Riesgo Calificacion El desarrollo de la calificacion del componente 2, recoge aspectos de concentracion y de
componente . . . g .
riesgos. En relacién con la concentracion, se usa como indicador el HHI, y se califica de
BANCOLOMBIA S.A. 2 2 2 acuerdo a su resultado. Por otro lado, el riesgo se evaliia con respecto a la calificacion

de riesgo asignada por sector con base en el crecimiento histoérico del PIB (ver
"ANEXQOS").

Finalmente, las calificaciones por entidad del conglomerado financiero, se plasman en la



Conglomerado Financiero

. Proyecto de grado - Maestria en Mercados Financieros

@ Colegio de Estudios : : 2 : : GRUPO BANCOLOMBIA %
Supiores do Administracion Riesgo de concentracion para tres conglomerados financieros
Concentracion bor cateaoria
Participacion por categoria HHI por categoria Calificacion concentracion - Categoria
@ CATEGORI... @ CATEGO... ® CATEG... ® CATEG... ® CATEG... 10/ mil
$200 mill.
$150 mill.
5 mil
$100 mill.
$50 mill.
$0 mill. 0 mil
BANCOLOMBIA COMPANIA DE BANCOLOMBIA COMPANIA DE BANCOLOMBIA COMPANIA DE
S.A. FINANCIAMIE... S.A. FINANCIAMIENTO S.A. FINANCIAMIENTO
TUYA S.A. TUYA S.A. TUYA S.A.

Riesgo por categoria (Para consultar ewlucion del ICR consultar Anexo)

ICR entidad - Por Categoria Calificacion Riesgo de entidad - Por Categoria

15 %

10 %

5%

0 %
COMPANIA DE BANCOLOMBIA S.A. COMPANIA DE BANCOLOMBIA S.A.
FINANCIAMIENTO TUYA S.A. FINANCIAMIENTO TUYA S.A.

Calificacion del componente 3 por entidad

ENTIDAD Concentracion Riesgo Calificacion . .y ..
? Componente El desarrollo de la calificacion del componente 3, recoge aspectos de concentracion y de
riesgos. En relacién con la concentracion, se usa como indicador el HHI, y se califica de

_ acuerdo a su resultado. Si la mayoria de cartera esta concentrada en categoria "A",

BANCOLOMBIA S.A. 1 2 2 recibe la mejor calificacion por concentracion.

Por otro lado, el riesgo se evalua con respecto a la segmentacion propuesta en la
metodologia con base en el historico riesgoso por entidad.



Conglomerado Financiero
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o e nistracion Riesgo de concentracion para tres conglomerados financieros GRUPO BANCOLOMBIA b
Concentracion en el nortafolio de inversiones
Participacion por tipo de activo/instrumento HHI por portafolio de inversiones Calificacion Concentraciéon - Por Portafolio de

@EMISO... @ EMISO... ®EMISO... ®EMISO... ®DERIVA... @ TITULO... »  10mi Inversiones

2,0 mi M

1,5 mil M
5 mil
1,0 mil M
0,5 mil M
0,0 mil M 0 mil
BANCOLOMBIA COMPANIA DE BANCA DE BANCA DE COMPANIA DE ~ BANCOLOMBIA BANCA DE BANCOLOMBIA ~ COMPANIA DE
S.A. FINANCIAMIENTO INVERSION INVERSION  FINANCIAMIEN... S.A. INVERSION S.A. FINANCIAMIENTO
TUYAS.A. BANCOLOMBIA BANCOLOMBIA TUYAS.A. BANCOLOMBIA TUYA S.A.
S.A. S.A. S.A.

Riesgo en el portafolio de inversiones (Para detalle de las calificaciones por riesgo pais consultar Anexo)

Calificacion Riesgo Portafolio - Por tipo de activo/instrumento Aporte calificacion Riesgo - Por portafolio
ACTIVOS_PORTAFOLIO @P_DER... ®P_DER... ®P_EE_... ®P_EE_... ®P_EN_... ®P_EN_... ®P_OTR... > 5
3
/| ©0000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000000
2
1 .........................................
1,1
0 ]
BANCA DE INVERSION BANCOLOMBIA S.A. COMPARIA DE BANCA DE INVERSION BANCOLOMBIA S.A. COMPARIA DE
BANCOLOMBIA S.A. FINANCIAMIENTO TUYA S.A. BANCOLOMBIA S.A. FINANCIAMIENTO TUYA S.A.
Calificacion del componente 4 por entidad
ENTIDAD Concentracion  Riesgo Calificacion . . .,
| 59 comlrl)onelnte El desarrollo de la calificacion del componente 4, recoge aspectos de concentracion y de
, riesgos. En relacion con la concentracion, se usa como indicador el HHI, y se califica de
BANCA DE INVERSION BANCOLOMBIA S.A. acuerdo a su resultado. Sila mayoria de inversiones corresponde a titulos emitidos
BANCOLOMBIA S.A. por el gobierno, recibe la mejor calificacién por concentracion.
COMPANIA DE FINANCIAMIENTO TUYA S.A. 1 1 1

Por otro lado, el riesgo se evaltua con respecto a la segmentacion propuesta en la
metodologia de acuerdo con el instrumento de portafolio, destacando las
consideraciones especiales para los emisores patrimoniales del exterior.
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- ’ ; . Conglomerado Financiero
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@ Colegiode Estudios Riesgo de concentracion para tres conglomerados financieros GRUPO BOLIVAR b

Superiores de Administracién

Calificaciones por componentes y bloques Ponderadores por entidad
Entidad del Conglomerado Financiero Componente  Componente 2 Componente 3 Bloque 1- Cartera Componente 4  Bloque 2 - Port- BANCO DAVIVIENDA S A
1 Modalidad Sectorial Riesgo Credito Port. Inversiones Inversiones 85,22 %
— Ponderador Bloque 1 - Cartera
BANCO DAVIVIENDA S.A. 5,00 2,00 3,00 3,60 2,00 2,00 1478 %
s , ()
CORPORACION FINANCIERA 0,00 0,00 0,00 0,00 5,00 5,00 Poncrader Bloque 2 - P, Inversiones
CORPORACION FINANCIERA DAVIVIE...
0,00 %
Ponderador Bloque 1 - Cartera
Calificaciéon por entidad del Conglomerado Financiero Ponderadores para el Conglomerado 100,00 %

Ponderador Bloque 2 - P. Inversiones

R

CORPORACION FINANCI. ..

CORPORACION BANCO DAVIVIENDA
FINANCIERA S.A.
DAVIVIENDA

Aporte de la calificacion por entidad y calificacion del Conglomerado Financiero

Calificacién otorgada

al Conglomerado: 3 5 37

En la presente visualizacion se tiene el resumen de las calificaciones por
""""""""""""""""""""""""" cada uno de los componentes de la metodologia desarrollados, ponderados
para cada entidad, y posteriormente para cada conglomerado financiero.

Los ponderadores para la calificacion por entidad, se obtienen con la
distribucion de los activos (cartera de créditos y portafolio de inversiones),
mientras que el computo para la calificacién del conglomerado financiero se
obtiene como resultado de ponderar por los activos totales de cada una de

...................................................................................................................... Ias entldades Objeto del ana’IiSIS.

BANCO DAVIVIENDA S.A. CORPORACION FINANCIERA
DAVIVIENDA
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o Admnistracion Riesgo de concentracién para tres conglomerados financieros GRUPO BOLIVAR b

Concentracion nor modalidad

Participacion por modalidad HHI por modalidad Calificacion concentracion - Modalidad
@ POND_COME... @ POND_CON... ®POND_MI... ®POND_VI... O MUl = o v vt e e e B e

BANCO
DAVIVIENDA S.A.

BANCO BANCO
DAVIVIENDA S.A. DAVIVIENDA S.A.

Riesgo por modalidad

ICR por modalidad Calificacion riesgo - por modalidad Aporte calificacion riesgo - Modalidad

® COMERCIAL @ CONSUMO @VIVIENDA @ MICROCREDITO @ APORTE_CO... @ APORTE_CO... ®APORTE_... ®APORTE_...

4 5
40 % 4
2
20 % 2
0% 0 0
BANCO BANCO BANCO
DAVIVIENDA S.A. DAVIVIENDA S.A.

DAVIVIENDA S.A.

Calificacion del componente 1 por entidad
ENTIDAD

Concentracion Riesgo Calificacion El desarrollo de Ia calificacién del componente 1, recoge aspectos de concentracion y de
Acomponente riesgos. En relacion con la concentracion, se usa como indicador el HHI, y se califica de

BANCO DAVIVIENDA S A 2 _ acuerdo a su resultado. Por otro lado, el riesgo se evalua con el ICR por modalidad y los
rangos de calificacion se aplican de acuerdo a la metodologia propuesta.

Finalmente, las calificaciones por entidad del conglomerado financiero, se plasman en la
tabla "CALIFICACIONES COMPONENTE 1".



Conglomerado Financiero
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e e e mistracion Riesgo de concentracion para tres conglomerados financieros CRUPOBOLIVAR b
Concentracion bor sector
Participacion por sector HHI por sector Calificacion Concentracion - Sector
.SERV' .COME ‘CONST .lNDUST .AGR'C .GOBIE } 10 m|| ................................................................. 5 ....................................................................
4 momm o W W W W W W . E
Smil mmom - K e e L L R e L R )
2 mmmmm. - . - e mm
Omil v R T n ...........................
BANCO BANCO BANCO
DAVIVIENDA S.A. DAVIVIENDA S.A. DAVIVIENDA S.A.

Riesgo por sector (Para detalle de las calificaciones por sector econdmico consultar Anexo)

Calificacion riesgo - Sector Calficacion Riesgo de la entidad - Por sector
SECTOR_AJUSTADO .AGR'C .COME .CONST .GOBIE .INDUST .MINERIA .OTROS } 5 ..........................................................................................................

BANCO DAVIVIENDA S.A. BANCO DAVIVIENDA S.A.
Calificacion del componente 2 por entidad
ENTIDAD Concentracion Riesgo Calificacion El desarrollo de la calificacion del componente 2, recoge aspectos de concentracion y de
componente . . . g .
riesgos. En relacién con la concentracion, se usa como indicador el HHI, y se califica de
BANCO DAVIVIENDA S.A. 2 2 2 acuerdo a su resultado. Por otro lado, el riesgo se evaliia con respecto a la calificacion

de riesgo asignada por sector con base en el crecimiento histoérico del PIB (ver
"ANEXQOS").

Finalmente, las calificaciones por entidad del conglomerado financiero, se plasman en la
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oo e eistracion Riesgo de concentracion para tres conglomerados financieros GRUPO BOLIVAR b
Concentracion por cateaoria
Participacion por categoria HHI por categoria Calificacion concentracion - Categoria
@ CATEGORI... @ CATEGO... ® CATEG... ® CATEG... ® CATEG... 10 mil
$100 mill.

$50 mill.

0 mil
BANCO BANCO BANCO
DAVIVIENDA S.A. DAVIVIENDA S.A. DAVIVIENDA S.A.

$0 mill.

Riesgo por categoria (Para consultar ewlucion del ICR consultar Anexo)

ICR entidad - Por Categoria Calificacion Riesgo de entidad - Por Categoria

10 %

5%

0%
BANCO DAVIVIENDA S.A. BANCO DAVIVIENDA S.A.

Calificacion del componente 3 por entidad

ENTIDAD Concentracion Riesgo Calificacion

Componente El desarrollo de la calificacion del componente 3, recoge aspectos de concentracion y de

riesgos. En relacién con la concentracion, se usa como indicador el HHI, y se califica de

BANCO DAVIVIENDA S.A. 1 _ acuerdo a su resultado. Sila mayoria de cartera esta concentrada en categoria "A",
recibe la mejor calificacién por concentracion.

Por otro lado, el riesgo se evalua con respecto a la segmentacion propuesta en la
metodologia con base en el historico riesgoso por entidad.
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Concentracion en el portafolio de inversiones

Participacion por tipo de activo/instrumento HHI por portafolio de inversiones Calificacion Concentraciéon - Por Portafolio de
@ EMISO... @EMISO... ®EMISO... ®EMISO... ®DERIVA... @ TiTULO... »  10mi Inversiones
0,8 mil M
/4 ececccccccccccces
0,6 mil M
S5mil seeccccccccccccs SN -cccccccccccccaccccccccccaaascanns
0,4 milM
2
0,2 mil M
0,0 mil M 0 mil 0
BANCO CORPORACION CORPORACION BANCO CORPORACION BANCO
DAVIVIENDA S.A. FINANCIERA FINANCIERA DAVIVIENDA S.A. FINANCIERA DAVIVIENDA S.A.
DAVIVIENDA DAVIVIENDA DAVIVIENDA

Riesgo en el portafolio de inversiones (Para detalle de las calificaciones por riesgo pais consultar Anexo)
Calificacion Riesgo Portafolio - Por tipo de activo/instrumento Aporte calificacion Riesgo - Por portafolio
ACTIVOS_PORTAFOLIO @P_DER... ®P_DER... ®P_EE_... ®P_EE_... ®P_EN_... ®P_EN_... ®@P_OTR... p O
3

4
2

3
! 2
0 1

CORPORACION FINANCIERA BANCO DAVIVIENDA S.A. CORPORACION BANCO DAVIVIENDA S.A.
DAVIVIENDA FINANCIERA DAVIVIENDA

Calificacion del componente 4 por entidad

Observaciones

ENTIDAD Concentracion  Riesgo ;?:‘:)Zizgtl El desarrollo de la calificacion del componente 4, recoge aspectos de concentracion y de
riesgos. En relacion con la concentracion, se usa como indicador el HHI, y se califica de
BANCO DAVI\,/IENDA S.A. _ acuerdo a su resultado. Si la mayoria de inversiones corresponde a titulos emitidos
CORPORACION FINANCIERA DAVIVIENDA _ por el gobierno, recibe la mejor calificacién por concentracion.

Por otro lado, el riesgo se evaltua con respecto a la segmentacion propuesta en la
metodologia de acuerdo con el instrumento de portafolio, destacando las
consideraciones especiales para los emisores patrimoniales del exterior.
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Anexo 6: Anexo para Componentes
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Anexo del Componente 4

Participacion de las inversiones directas por jurisiccion Calificacion del riesgo pais con base en la serie histérica del EMBI
PAIS @Costa Rica @EI Salvador @ Guatemala @ Honduras @ LATINO @ Panama
100 %
4
2
50 %
0
Costa Rica El Salvador LATINO Panama Honduras Guatemala
0%
BANCO DE BOGOTA BANCO DE BANCOLOMBIA S.A. BANCO DAVIVIENDA
S.A. GRUPO AVAL OCCIDENTE S.A. GRUPO S.A. GRUPO I
GRUPO AVAL BANCOLOMBIA BOLIVAR Anexo del Componente 2
Nivel de riesgo pais de las inversiones directas en las entidades Nivel de riesgo asignado por sector econémico

del CF
PAIS @Costa Rica @E| Salvador @ Guatemala @ Honduras @ LATINO @ Panama

Sector econédmico 2017 2018 2019 2020 2021
A

AGRICULTURA 2,00 3,00
’ COMERCIO
, CONSTRUCCION
GOBIERNO 3,00 3,00 3,00 3,00 3,00
1 INDUSTRIA 4,00 3,00
- MINERIA 2,00 3,00
’ BANCO DAVIVIENDA BANCO DE BANCOLOMBIA S.A. BANCO DE BOGOTA OTROS 3;00 3’00
BOUVAR. GRUPOAVAL BANGOLOMBIA T CROPO AVAL SERVICIOS 253 3,00 3,00 3,81 2,33
Anexo del Componente 3 [l

Histérico ICR por entidad

ENTIDAD —BANCO COMERCIAL AV VILLAS S.A. —BANCO DAVIVIENDA S.A. —BANCO DE BOGOTA S.A. —BANCO DE OCCIDENTE S.A. —BANCO POPULAR S.A. —BANCOLOMBIA S.A. —COMPANIA DE FINANCI...
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Calificacion de Riesgo de Concentracion otorgada para el conglomerado financiero
5

3,4

2,2
1
0
GRUPO BOLIVAR GRUPO AVAL GRUPO BANCOLOMBIA

ENTIDAD @BANCA DE INV... @BANCO COME... @ BANCO DAVIVI... @ BANCO DE B... ® BANCO DE O... @BANCO POP... ®BANCOLO... ® COMPANIA ... ® CORPORACI... ® CORPORA... @ CALIFIC...

Calificacion por entidades / Bloques evaluados

@ Calificacion por entidad del Conglomerado @ Bloque 1: Cartera de créditos @Bloque 2: Portafolio de Inversiones

v | J
5,00 5,00
4
[
2 2,40 o d
° 2,5
1,8 1,8
1,00
0 0,00 0,00 0,00
BANCA E?E CORPORACION COMPANIA DE CORPORACION BANCO DAVIVIENDA BANCO DE BANCO DE BOGOTA BANCOLOMBIA S.A. BANCO POPULAR BANCO COMERCIAL
INVERSION FINANCIERA FINANCIAMIENTO FINANCIERA S.A. GRUPO OCCIDENTE S.A. S.A. GRUPO AVAL GRUPO S.A. GRUPO AVAL AV VILLAS S.A.
BANCOLOMBIA S.A. DAVIVIENDA GRUPO TUYA S.A. GRUPO COLOMBIANA S.A. BOLIVAR GRUPO AVAL BANCOLOMBIA GRUPO AVAL
GRUPO BOLIVAR BANCOLOMBIA GRUPO AVAL

BANCOLOMBIA



	PROPUESTA METODOLOGICA PARA LA MEDICION DEL RIESGO DE CONCENTRACION EN LOS CONGLOMERADOS FINANCIEROS.pdf (p.1-42)
	ANEXOS_TOTALES.pdf (p.43-122)
	SCRIPT.pdf (p.1-58)
	ANEXOS_FINALES.pdf (p.59-78)
	GRUPOAVAL.pdf (p.1-6)
	GRUPOBANCOLOMBIA.pdf (p.7-12)
	GRUPOBOLIVAR.pdf (p.13-18)
	ANEXO_PARA_COMPONENTES.pdf (p.19-20)

	ANEXO_FINAL.pdf (p.79-80)


